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LAMPIRAN

Lampiran 1 : Penjabaran Rumus GLMMs dan Total Loss
1. Generalized Linear Mixed Models (GLMMs)
Mean Generalized Linear Mixed Models (GLMMs),
Ely;] = E[E[y;|ul]
= E[.Ut]
= E[g7'(XiB + Zu)]
karena fungsi g~ nonlinier, misalkan g(u) = logu dan g~'(x) =
exp{X}. Maka,

Ely:] = Elexp{XiB + Zu}]
= exp{X;B} E[exp{Z u}]
= exp{X;B}IMy(z;)
dimana M,,(z,) merupakan fungsi pembangkit momen dari u. Misalkan

lebih lanjut u,~N (0,02) dan setiap baris Z memiliki entri tunggal
yang sama dengan 1 dengan memiliki sisa 0. Maka M,,(z;) = exp {”712‘}

dan

0.2
E[y;] = exp{X;B}exp {71‘}
2. Total Loss
M=P(M=O):ZP(M:m)
m=0
S=X;+ X, + -+ Xy

X]'S = Xl’XZ' IXM

pgf dari S adalah:

Ps(z) = E[2°]

= E[z°] Pr(M = m) + Z E[zX1tX2t*+Xm |M = n]Pr (M = m)

m=1
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[ee)

=Pr(M=O)+ZE

m=1

n

z%Xi [Pr(M = m)

j=1
= Pr(M = m) [Py(2)]"

= E[PX(Z)M] = Py[Px(2)]
dari persamaan di atas jika ditinjau dari nilai M dan X;s , maka

diperoleh

Ps(z) = Py[Px(2)]
E(S) = ps = pupy = E(MM)E(X)
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. Besar Tarif | Klaim Besar
Klaim Inap Tarif
Tahun | Bulan Kasus : Inap Inap
Pemerintah . Inap
Pemerintah | Swasta Swasta

Prosedur Operasi

2021 1 . 49 239521800 12 | 60418800
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 2 _ 47 229745400 8 | 40279200
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 3 . 63 307956600 11 | 55383900
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 4 ) 75 366615000 5 25174500
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 5 _ 95 464379000 15 | 75523500
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 6 _ 72 351950400 3 15104700
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 7 ] 88 430161600 6 30209400
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 8 _ 86 420385200 5 25174500
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 9 ) 80 391056000 6 30209400
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 10 _ 79 386167800 8 40279200
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 11 _ 93 454602600 9 45314100
Caesar (Ringan)
Prosedur Operasi

2021 12 75 366615000 4 20139600

Caesar (Ringan)

sumber: BPJS Kesehatan cabang Watampone
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Klaim Besar Tarif Klaim I?rzsfil;
Tahun | Bulan | Penyakit Jalan Jalan Jalan
. . Jalan
Pemerintah | Pemerintah | Swasta
Swasta
Perawatan
2021 1 76 14151200 29 5669500
luka
Perawatan
2021 2 57 10613400 42 8211000
luka
Perawatan
2021 3 104 19364800 45 8797500
luka
Perawatan
2021 4 115 21413000 41 8015500
luka
Perawatan
2021 5 84 15640800 34 6647000
luka
Perawatan
2021 6 120 22344000 38 7429000
luka
Perawatan
2021 7 134 24950800 34 6647000
luka
Perawatan
2021 8 125 23275000 18 3519000
luka
Perawatan
2021 9 115 21413000 33 6451500
luka
Perawatan
2021 10 126 23461200 35 6842500
luka
Perawatan
2021 11 126 23461200 34 6647000
luka
Perawatan
2021 12 luk 109 20295800 40 7820000
uka

sumber : BPJS Kesehatan cabang Watampone
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Lampiran 4 : Kode Lengkap RStudio

#iHHHHH MENGGUNAKAN BIAYA PERBULAN  #i#HHHHEHH

#BESAR KLAIM (SEVERITY)
##RAWAT INAP

###RS Pemerintah
besar_klaim_pemerintah_inap = 4888200
###RS Swasta

besar_klaim_swasta_inap = 5034900

##RAWAT JALAN

###RS Pemerintah
besar_klaim_pemerintah_jalan = 186200
###RS Swasta

besar_klaim_swasta_jalan = 195500

#BANYAK KLAIM (FREKUENSI)

library(brms)

##METODE PISAH

H#H#RAWAT INAP

setwd("D:/Meli/SKRIPSI/")

data<- read.csv(file="dataklaimlnap.csv", head=TRUE, sep =";")

data

#dist poisson
bayes_brms <- brm(Jumlah.Klaim.Inap ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit),
data = data,

family = poisson())
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summary(bayes_brms)

#dist negbinom

bayes_brms2 <- brm(Jumlah.Klaim.Inap ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit),
data = data,
family = negbinomial())

summary(bayes_brms?2)

#membandingkan kedua model tersebut, dengan memeringkatnya dengan WAIC atau
menggunakan ELPD

(waicl <- waic(bayes_brms))
(waic2 <- waic(bayes_brms2))

loo_compare(waicl, waic?2)

#H#RAWAT JALAN
setwd("D:/Meli/SKRIPSI/")
data2<- read.csv(file="dataklaimJalan.csv", head=TRUE, sep =";")

data2

#dist poisson

bayes_brms3 <- brm(Jumlah.Klaim.Jalan ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit),
data = dataZ,
family = poisson())

summary(bayes_brms3)

#dist negbinom
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bayes_brms4 <- brm(Jumlah.Klaim.Jalan ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit),
data = dataZ,
family = negbinomial())

summary(bayes_brms4)

#membandingkan kedua model tersebut, dengan memeringkatnya dengan WAIC atau
menggunakan ELPD

(waic3 <- waic(bayes_brms3))
(waic4 <- waic(bayes_brms4))

loo_compare(waic3, waic4)

##METODE GABUNG
setwd("D:/Meli/SKRIPSI/")
data3<- read.csv(file="dataklaim.csv", head=TRUE, sep =";")

data3

#dist poisson

bayes_brms5 <- brm(Jumlah.Klaim ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit)+ (1 |
Jenis.Rawat),

data = data3,
family = poisson())

summary(bayes_brms5)

#dist negbinom

bayes_brms6 <- brm(Jumlah.Klaim ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit)+ (1 |
Jenis.Rawat),

data = data3,

family = negbinomial())
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summary(bayes_brms6)

#membandingkan kedua model tersebut, dengan memeringkatnya dengan WAIC atau
menggunakan ELPD

(waich <- waic(bayes_brmsb))
(waicb <- waic(bayes_brms6))

loo_compare(waic5h, waicb)

#brms2 dan brms4 yang terbaik
#RAWAT INAP

ekspektasi_banyak_klaim_Inap = predict(bayes_brms2, newdata=data, type =
"response”)

ekspektasi_banyak_klaim_Inap
ekspektasi_banyak_klaim_Inap_ = mean(ekspektasi_banyak_klaim_Inap)
ekspektasi_banyak_klaim_Inap_

pp_check(bayes_brms2, ndraws = 50, type = 'ecdf_overlay')

##TOTAL LOSS

##H#RS PEMERINTAH

besar_klaim1_13_pemeritah = besar_klaim_pemerintah_inap

banyak_klaim1_13 = ekspektasi_banyak_klaim_Inap_
Nilai_harapan_TL1_13_Pemerintah = besar_klaim1_13_pemeritah * banyak_klaim1_13

Nilai_harapan_TL1_13_Pemerintah

#H##RS SWASTA
besar_klaim1_13_swasta = besar_klaim_swasta_inap

banyak_klaim1_13 = ekspektasi_banyak_klaim_Inap_
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Nilai_harapan_TL1_13_Swasta = besar_klaim1_13 swasta * banyak_klaim1_13

Nilai_harapan_TL1_13_Swasta

#CADANGAN KLAIM
setwd("D:/Meli/SKRIPSI/")
data4<- read.csv(file="operasicaesar.csv", head=TRUE, sep =";")

data4d

##PEMERINTAH

proporsi_rawat_inap_pemerintah =
(sum(data4$Klaim.Inap.Pemerintah))/((sum(data4$Klaim.Inap.Pemerintah))+(sum(data4
$Klaim.Inap.Swasta)))

proporsi_rawat_inap_pemerintah
#SWASTA

proporsi_rawat_inap_swasta =
(sum(data4$Klaim.Inap.Swasta))/((sum(data4$Klaim.Inap.Swasta))+(sum(data4$Klaim.In
ap.Pemerintah)))

proporsi_rawat_inap_swasta

#model bulan ke 13
#RS PEMERINTAH

cadangan_rawat_inap_13_pemerintah <-
proporsi_rawat_inap_pemerintah*Nilai_harapan_TL1_13_Pemerintah

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_INAP =
cadangan_rawat_inap_13_pemerintah

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_INAP
#RS SWASTA

cadangan_rawat_inap_13_swasta <-
proporsi_rawat_inap_swasta*Nilai_harapan_TL1_13 Swasta
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CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_Inap = cadangan_rawat_inap_13_swasta

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_lnap

#CADANGAN BIAYA (bulan 13)
suku_bunga = 0.01

z = (1+ suku_bunga)"12

z

v=1/z

#PEMERINTAH
PV_pemerintah_INAP=v*CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_INAP

PV_pemerintah_INAP

#SWASTA
PV_swasta_INAP=v*CADANGAN_KLAIM_BULAN13 Swasta_Inap

PV swasta INAP

#RAWAT JALAN

ekspektasi_banyak_klaim_Jalan = predict(bayes_brms4, newdata=data3, type =
"response”)

ekspektasi_banyak_klaim_Jalan
ekspektasi_banyak_klaim_Jalan_ = mean(ekspektasi_banyak_klaim_Jalan)
ekspektasi_banyak_klaim_Jalan_

pp_check(bayes_brms4, ndraws = 50, type = 'ecdf_overlay')

##TOTAL LOSS
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##H#RS PEMERINTAH

besar_klaim2_13_pemeritah = besar_klaim_pemerintah_jalan

banyak_klaim2_13 = ekspektasi_banyak_klaim_Jalan_
Nilai_harapan_TL2_13_Pemerintah = besar_klaim2_13_pemeritah * banyak_klaim2_13

Nilai_harapan_TL2_13_Pemerintah

###RS SWASTA

besar_klaim2_13_swasta = besar_klaim_swasta_jalan

banyak_klaim2_13 = ekspektasi_banyak_klaim_Jalan_
Nilai_harapan_TL2_13_Swasta = besar_klaim2_13_swasta * banyak_klaim2_13

Nilai_harapan_TL2_13_Swasta

#CADANGAN KLAIM
setwd("D:/Meli/SKRIPSI/")
datab<- read.csv(file="perawatanluka.csv", head=TRUE, sep ="")

datab

##PEMERINTAH

proporsi_rawat_jalan_pemerintah =
(sum(data5%$Klaim.Jalan.Pemerintah))/((sum(data5$Klaim.Jalan.Pemerintah))+(sum(data
53Klaim.Jalan.Swasta)))

proporsi_rawat_jalan_pemerintah
#SWASTA

proporsi_rawat_jalan_swasta =
(sum(data5$Klaim.Jalan.Swasta))/((sum(data5$Klaim.Jalan.Swasta))+(sum(data5$Klaim.]
alan.Pemerintah)))

proporsi_rawat_jalan_swasta
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#model bulan ke 13
#RS PEMERINTAH

cadangan_rawat_jalan_13_pemerintah <-
proporsi_rawat_jalan_pemerintah*Nilai_harapan_TL2_13_Pemerintah

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_JALAN =
cadangan_rawat_jalan_13_pemerintah

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_JALAN
#RS SWASTA

cadangan_rawat_jalan_13_swasta <-
proporsi_rawat_inap_swasta*Nilai_harapan_TL2_13_Swasta

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_JALAN = cadangan_rawat_jalan_13_swasta

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_JALAN

#CADANGAN BIAYA (bulan 13)
suku_bunga = 0.01

z = (1+ suku_bunga)"12

z

v=1/z

#PEMERINTAH
PV_pemerintah_JALAN=v*CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_JALAN

PV_pemerintah_JALAN

#SWASTA
PV_swasta_JALAN=v*CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_JALAN

PV _swasta_JALAN
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##MODEL GABUNGAN

ekspektasi_banyak_klaim = predict(bayes_brms6, newdata=data3, type = "response")
ekspektasi_banyak_klaim

ekspektasi_banyak_klaim_ = mean(ekspektasi_banyak_klaim)
ekspektasi_banyak_klaim_

pp_check(bayes_brms6, ndraws = 50, type = 'ecdf_overlay')

#TOTAL LOSS

#H#RAWAT INAP

###RS PEMERINTAH

besar_klaim1_13_pemeritah = besar_klaim_pemerintah_inap

banyak_klaim1_13 = ekspektasi_banyak_klaim_

Nilai_harapan_TL1_13_Pemerintah = besar_klaim1_13_pemeritah * banyak_klaim1_13

Nilai_harapan_TL1_13_Pemerintah

#H#H#RS SWASTA

besar_klaim1_13 swasta = besar_klaim_swasta_inap

banyak_klaim1_13 = ekspektasi_banyak_klaim_
Nilai_harapan_TL1_13_Swasta = besar_klaim1_13_swasta * banyak_klaim1_13

Nilai_harapan_TL1_13_Swasta

##RAWAT JALAN
###RS PEMERINTAH
besar_klaim2_13_pemeritah = besar_klaim_pemerintah_jalan

banyak_klaim2_13 = ekspektasi_banyak_klaim_
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Nilai_harapan_TL2_13_Pemerintah = besar_klaim2_13_pemeritah * banyak_klaim2_13

Nilai_harapan_TL2_13_Pemerintah

#H#HHRS SWASTA

besar_klaim2_13_swasta = besar_klaim_swasta_jalan

banyak_klaim?2_13 = ekspektasi_banyak_klaim_
Nilai_harapan_TL2_13_Swasta = besar_klaim2_13_swasta * banyak_klaim2_13

Nilai_harapan_TL2_13_Swasta

#CADANGAN KLAIM
##PEMERINTAH

proporsi_rawat_inap_pemerintah =
(sum(data4$Klaim.Inap.Pemerintah))/((sum(data4$Klaim.Inap.Pemerintah))+(sum(data4
$Klaim.Inap.Swasta)))

proporsi_rawat_inap_pemerintah

proporsi_rawat_jalan_pemerintah =
(sum(data5$Klaim.Jalan.Pemerintah))/((sum(data5$Klaim.Jalan.Pemerintah))+(sum(data
5%Klaim.Jalan.Swasta)))

proporsi_rawat_jalan_pemerintah

#SWASTA

proporsi_rawat_inap_swasta =
(sum(data4$Klaim.Inap.Swasta))/((sum(data4$Klaim.Inap.Swasta))+(sum(data4$Klaim.In
ap.Pemerintah)))

proporsi_rawat_inap_swasta

proporsi_rawat_jalan_swasta =
(sum(data5$Klaim.Jalan.Swasta))/((sum(data5$Klaim.Jalan.Swasta))+(sum(data5$Klaim.]
alan.Pemerintah)))
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proporsi_rawat_jalan_swasta
#model 13 bulan
#RS PEMERINTAH

cadangan_rawat_inap_13_pemerintah <-
proporsi_rawat_inap_pemerintah*Nilai_harapan_TL1_13_Pemerintah

cadangan_rawat_jalan_13_pemerintah <-
proporsi_rawat_jalan_pemerintah*Nilai_harapan_TL2_13_Pemerintah

cadangan_rawat_inap_13_pemerintah = 244578295
cadangan_rawat_jalan_13_pemerintah = 7732927
#RS SWASTA

cadangan_rawat_inap_13_swasta <-
proporsi_rawat_inap_swasta*Nilai_harapan_TL1_13_Swasta

cadangan_rawat_jalan_13_swasta <-
proporsi_rawat_jalan_swasta*Nilai_harapan_TL2_13_Swasta

cadangan_rawat_inap_13_swasta = 25694554
cadangan_rawat_jalan_13_swasta = 2660266

#CADANGAN BIAYA (bulan 13)

suku_bunga = 0.01

z = (1+ suku_bunga)”"12

v=1/z

#PEMERINTAH
PV_pemerintah_INAP_GABUNG=v*cadangan_rawat_inap_13_pemerintah
PV_pemerintah_INAP_GABUNG
PV_pemerintah_JALAN_GABUNG=v*cadangan_rawat_jalan_13_pemerintah
PV_pemerintah_JALAN_GABUNG

#SWASTA
PV_swasta_INAP_GABUNG=v*cadangan_rawat_inap_13_swasta
PV_swasta_INAP_GABUNG
PV_swasta_JALAN_GABUNG=v*cadangan_rawat_jalan_13_swasta

PV_swasta_JALAN_GABUNG
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#HpH#AHAHE MENGGUNAKAN GAMMA  ###H#HEFHH#HH

#RAWAT INAP

library(fitdistrplus)

##RS Pemerintah
x<-data4$Besar.Tarif.Rawat.Inap.Pemerintah

ans <- fitdist(x, distr = "gamma", method = "mme")
summary(ans)

ekspektasi_inap_p_gamma = 2.541559e+01/6.917131e-08
klaim_pemerintah_inap_gamma = ekspektasi_inap_p_gamma

klaim_pemerintah_inap_gamma

##RS Swasta

x2<-data4$Besar.Tarif.Rawat.Inap.Swasta

ans2 <- fitdist(x2, distr = "gamma", method = "mme")
summary(ans2)

ekspektasi_inap_s_gamma = 5.014218e+00/1.298990e-07
klaim_swasta_inap_gamma = ekspektasi_inap_s_gamma

klaim_swasta_inap_gamma

#CADANGAN KLAIM
##PEMERINTAH

proporsi_rawat_inap_pemerintah =
(sum(data4$Klaim.Inap.Pemerintah))/((sum(data4$Klaim.Inap.Pemerintah))+(sum(data4
$Klaim.Inap.Swasta)))

proporsi_rawat_inap_pemerintah
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#SWASTA

proporsi_rawat_inap_swasta =
(sum(data4$Klaim.Inap.Swasta))/((sum(data4$Klaim.Inap.Swasta))+(sum(data4$Klaim.In
ap.Pemerintah)))

proporsi_rawat_inap_swasta

#model bulan ke 13
#RS PEMERINTAH

cadangan_rawat_inap_13_pemerintah_G <-
proporsi_rawat_inap_pemerintah*klaim_pemerintah_inap_gamma

CADANGAN_KLAIM_BULAN13 Pemerintah_INAP_G =
cadangan_rawat_inap_13_pemerintah_G

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_INAP_G
#RS SWASTA

cadangan_rawat_inap_13_swasta_G <-
proporsi_rawat_inap_swasta*klaim_swasta_inap_gamma

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_Inap_G = cadangan_rawat_inap_13_swasta_G

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_lnap_G

#CADANGAN BIAYA (bulan 13)
suku_bunga = 0.01

z = (1+ suku_bunga)"12

z

v=1/z

#PEMERINTAH

PV_pemerintah_INAP_G=v*CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_INAP_G
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PV_pemerintah_INAP_G

#SWASTA
PV_swasta_INAP_G=v*CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_lnap_G

PV _swasta_INAP_G

#RAWAT JALAN

###RS Pemerintah
x3<-data5%$Besar.Tarif.Rawat.Jalan.Pemerintah

ans3 <- fitdist(x3, distr = "gamma", method = "mme")
summary(ans3)

ekspektasi_jalan_p = 2.287794e+01/1.142069e-06
klaim_pemerintah_jalan_G = ekspektasi_jalan_p

klaim_pemerintah_jalan_G

###RS Swasta
x4<-data5$Besar.Tarif.Rawat.Jalan.Swasta

ans4 <- fitdist(x4, distr = "gamma", method = "mme")
summary(ans4)

ekspektasi_jalan_s = 2.709814e+01/3.932181e-06
klaim_swasta_jalan_G = ekspektasi_jalan_s

klaim_swasta_jalan_G

#CADANGAN KLAIM
#H#PEMERINTAH

proporsi_rawat_jalan_pemerintah =
(sum(data5$Klaim.Jalan.Pemerintah))/((sum(data5$Klaim.Jalan.Pemerintah))+(sum(data
5%Klaim.Jalan.Swasta)))
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proporsi_rawat_jalan_pemerintah
#SWASTA

proporsi_rawat_jalan_swasta =
(sum(data5$Klaim.Jalan.Swasta))/((sum(data5$Klaim.Jalan.Swasta))+(sum(data5$Klaim.J
alan.Pemerintah)))

proporsi_rawat_jalan_swasta

#model bulan ke 13
#RS PEMERINTAH

cadangan_rawat_jalan_13_pemerintah_G <-
proporsi_rawat_jalan_pemerintah*klaim_pemerintah_jalan_G

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_JALAN_G =
cadangan_rawat_jalan_13_pemerintah_G

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_JALAN_G
#RS SWASTA

cadangan_rawat_jalan_13_swasta_G <-
proporsi_rawat_jalan_swasta*klaim_swasta_jalan_G

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_JALAN_G = cadangan_rawat_jalan_13_swasta_G

CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_JALAN_G

#CADANGAN BIAYA (bulan 13)
suku_bunga = 0.01

z = (1+ suku_bunga)"12

z

v=1/z

#PEMERINTAH

PV_pemerintah_JALAN_G=v*CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_JALAN_G
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PV_pemerintah_JALAN_G

#SWASTA
PV_swasta_JALAN_G=v+*CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_JALAN_G

PV swasta JALAN G
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Lampiran 5 : Hasil Program Rstudio

BESAR KLAIM

#BESAR KLAIM (SEVERITY)

##RAWAT INAP

###RS Pemerintah
besar_klaim_pemerintah_inap = 4888200
#H##RS Swasta

besar_klaim_swasta_inap = 5034900

##RAWAT JALAN

###RS Pemerintah
besar_klaim_pemerintah_jalan = 186200
###RS Swasta

besar_klaim_swasta_jalan = 195500

BANYAK KLAIM

1. PISAH
e INAP

> summary(bayes_brms)
Family: poisson
Links: mu = Tog
Formula: Jumlah.Klaim.Inap ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit)
Data: data (Number of observations: 24)
total post-warmup draws = 4000

Group-Level Effects:
~Jenis.Rumah.sakit (Number of Tevels: 2)

sd(Intercept) 2.21 1.31 0.75 6.59 1.02
Population-Level Effects:

Intercept 3.04 1.25 0.47 5.43 1.02 432

Draws: 4 chains, each with iter = 2000; warmup = 1000; thin

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS

Bulan 0.03 0.01 0.01 0.05 1.00 2020

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS

108

> summary(bayes_brms2)
Family: negbinomial
Links: mu = log; shape = identity
Data: data (Number of observations: 24)

total post-warmup draws = 4000

Group-Level Effects:
~Jenis.Rumah.sakit (Number of Tevels: 2)

sd(Intercept) 2.05 1.03 0.73 4.68 1.00

Population-Level Effects:

Family sSpecific Parameters:

shape 40.33 31.67 8.79 122.84 1.00 1482

Formula: Jumlah.Klaim.Inap ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit)

Draws: 4 chains, each with iter = 2000; warmup = 1000; thin

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS

618

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
Intercept 3.22 1.22 0.83 5.78 1.00 1058
Bulan 0.02 0.02 -0.02 0.05 1.00 1717

1037
1509
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> (waicl <- waic(bayes_brms))
Computed from 4000 by 24 Tog-likelihood matrix

Estimate SE

elpd_waic -87.1 6.9
p_waic 6.2 1.5
waic 174.2 13.8

> (waic2 <- waic(bayes_brms2))
Computed from 4000 by 24 Tog-likelihood matrix

Estimate SE

elpd_waic -84.6 4.9
p_waic 3.9 0.8
waic 169.2 9.7

> Too_compare(waicl, waic2)
elpd_diff se_diff

bayes_brms2 0.0 0.0
baves brms -2.5 3.3
JALAN

> summary(bayes_brms3)
Family: poisson
Links: mu = log
Formula: Jumlah.KTaim.Jalan ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.sakit)
Data: data2 (Number of observations: 24)
Draws: 4 chains, each with iter = 2000; warmup = 1000; thin = 1;
total post-warmup draws = 4000

Group-Level Effects:
~Jenis.Rumah.sakit (Number of levels: 2)

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
sd(Intercept) 1.42 0.77 0.41 3.32 1.00 703 662

Population-Level Effects:

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat BUulk_ESS Tail_ESS
Intercept 3.91 0.94 1.91 5.84 1.01 549 649
Bulan 0.03 0.01 0.01 0.04 1.00 1866 1822

> summary(bayes_brms4)
Family: negbinomial
Links: mu = log; shape = identity
Formula: Jumlah.Klaim.Jalan ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit)
Data: dataz (Number of observations: 24)
Draws: 4 chains, each with iter = 2000; warmup = 1000; thin = 1;
total post-warmup draws = 4000

Group-Level Effects:
~Jenis.Rumah.Sakit (Number of levels: 2)

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
sd(Intercept) 1.80 1.09 0.40 3.65 1.23 13 262

Population-Level Effects:

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat BUlK_ESS Tail_ESS
Intercept 3.90 0.82 2.19 5.87 1.11 166 684
Bulan 0.02 0.01 -0.01 0.05 1.15 2002 1715

Family specific Parameters:
Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS

shape 54.00 40.67 13.57 140.11 1.41 8 21

64




Universitas Hasanuddin

> (waic3 <- waic(bayes_brms3))
Computed from 4000 by 24 Tog-1likelihood matrix

Estimate SE
elpd_waic -108.3 11.2
p_waic 7.8 2.6
waic 216.7 22.4

> (waic4 <- waic(bayes_bhrms4))

Computed from 4000 by 24 log-1likelihood matrix

Estimate SE

elpd_waic -100.9 5.8
p_waic 5.7 2.4
waic 201.8 11.7

> Too_compare(waic3, waic4)
elpd_diff se_diff

bayes_brms4 0.0 0.0
bayes_brms3 -7.4 5.7
2. GABUNG

> summary(bayes_brmss)
Family: poisson
Links: mu = log
FormuTla: Jumlah.Klaim ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.sakit) + (1 | Jenis.Rawat)
Data: data (Number of observations: 48)
Draws: 4 chains, each with iter = 2000; warmup = 1000; thin = 1;
total post-warmup draws = 4000

Group-Level Effects:
~Jenis.Rawat (Number of levels: 2)

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
sd(Intercept) 1.20 0.98 0.21 3.97 1.00 1212 1418

~Jenis.Rumah.sakit (Number of levels: 2)
Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
sd(Intercept) 1.72 1.02 0.53 4.45 1.00 1297 2011

Population-Level Effects:

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
Intercept 3.61 1.30 0.93 6.36 1.00 1556 1609
Bulan 0.03 0.01 0.02 0.04 1.00 3093 2281
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> summary (bayes_brmsé)
Family: negbinomial
Links: mu = log; shape = identity

Formula: Jumlah.Klaim ~ Bulan + (1 | Jenis.Rumah.Sakit) + (1 | Jenis.Rawat)

Data: data (Number of observations: 48)
Draws: 4 chains, each with iter = 2000; warmup = 1000; thin = 1;
total post-warmup draws = 4000

Group-Level Effects:
~Jenis.Rawat (Number of Tlevels: 2)

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
sd(Intercept) 1.53 1.29 0.31 5.14 1.00 746 300

~Jenis.Rumah.sakit (Number of levels: 2)
Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
sd(Intercept) 1.87 1.16 0.55 5.10 1.00 1567 2007

Population-Level Effects:

Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
Intercept 3.62 1.39 0.86 6.60 1.00 1108 1139
Bulan 0.01 0.02 -0.02 0.05 1.00 2471 1449

Family Specific Parameters:
Estimate Est.Error 1-95% CI u-95% CI Rhat Bulk_ESS Tail_ESS
shape 9.24 2.75 4.94 15.57 1.00 3090 2976

> (waic5 <- waic(bayes_brms5))
Computed from 4000 by 48 Tog-TikeTlihood matrix

Estimate SE
elpd_waic -248.2 18.6
p_waic 15.6 3.3
waic 496.5 37.3

> (waich <- waic(bayes_brmsé6))
Computed from 4000 by 48 Tog-likelihood matrix

Estimate SE
elpd_waic -202.3 6.0
p_waic 4.7 0.7
waic 404.6 12.0

> loo_compare(waic5, waicé)
elpd_diff se_diff

bayes_brmsé 0.0 0.0

bayes_brms5 -46.0 16.5

PISAH

> ekspektasi_banyak_kTaim_Inap_
[1] 35.16116

> Nilai_harapan_TL1_13_Pemerintah
[1] 171874772

> Nilai_harapan_TL1_13_swasta
[1] 177032914

> proporsi_rawat_inap_pemerintah
[1] 0.9074447

> proporsi_rawat_inap_swasta
[1] 0.09255533
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> CADANGAN_KLAIM_BULANL3_Pemerintah_INAP
[1] 155966845

> CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_Inap ||~ v
> PV_pemerintah_INAP|[> PV_swasta_INAP
[1] 138412656 [1] 14541157

> ekspektasi_banyak_kTaim_JaTan_
[1] 59.19117

> Ni1lai_harapan_TL2_13_Pemerintah
[1] 11021396

> Nilai_harapan_TL2_13_Swasta
[1] 11571874

> proporsi_rawat_jalan_pemerintah
[11 0.7532089

> proporsi_rawat_jalan_swasta
[1] 0.2467911

> CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_JALAN
[1] 8301413

> CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_JALAN
[171 1071039

> PV_pemerintah_JALAN |[> PV_swasta_JALAN
[1] 7367082 [1] 950492.4

GABUNG
> ekspektasi_banyak_kTaim_
[1] 55.13772

> Nilai_harapan_TL1_13_Pemerintah
[1] 269524197

> Nilai_harapan_TL1_13_Swasta
[1] 277612900

> Nilai_harapan_TL2_13_Pemerintah
[1] 10266643

> Nilai_harapan_TL2_13_Swasta
[1] 10779424

> cadangan_rawat_inap_13_pemerintah
[1] 244578295

> cadangan_rawat_jalan_13_pemerintah
[1] 7732927

> cadangan_rawat_inap_13_swasta
[1] 25694554

> cadangan_rawat_jalan_13_swasta
[1] 2660266

> PV_pemerintah_INAP_GABUNG | [> PV_pemerintah_JALAN_GABUNG
[1] 217050818 _ [1] 6862580

> PV_swasta_INAP_GABUNG| (> PV_swasta_JALAN_GABUNG
[1] 22802612 [1] 2360851
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> summary(ans)
Fitting of the distribution '
Parameters :

estimate
shape 2.541559e+01
rate 6.917131e-08
Loglikelihood: -234.9139

AIC:

gamma ' by matching moments

473.8279 BIC: 474.7977

> summary(ans2)

Parameters :
estimate
shape 5.014218e+00
rate 1.298990e-07
Loglikelihood: -216.0287

Fitting of the distribution '

AIC:

gamma ' by matching moments

436.0573 BIC: 437.0272

[1] 367429647

> klaim_pemerintah_inap_gamma

> klaim_swasta_inap_gamma|
[11 38600898

[17 333422074

> CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_INAP_G

[1] 3572719

> CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_Inap_G

> PV_pemerintah_INAP_G
[1] 295895161

> PV_swasta_INAP_G
[171 3170607

*JALAN

> summary(ans3)

Fitting of the distribution ' gamma ' by matching moments
Parameters
estimate
shape 2.287794e+01
rate 1.142069e-06
Loglikelihood: -201.1057 AIC: 406.2114 BIC: 407.1812

[1] 20032012

> kTaim_pemerintah_jaTan_G

> klaim_swasta_jalan_G
[1] 6891377

> summary(ans4)
Fitting of the distribution
Parameters :

estimate
shape 2.709814e+01
rate 3.932181e-06
Loglikelihood: -187.4358

' gamma ' by matching moments

AIC: 378.8716 BIC: 379.8414

[1] 15088289

> CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Pemerintah_JALAN_G

[1] 1700731

> CADANGAN_KLAIM_BULAN13_Swasta_JALAN_G

> PV_pemerintah_JALAN_G
[1] 13390091

> PV_swasta_JALAN_G
[1] 1509312

68



