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Lampiran 2 Beberapa contoh hasil deteksi oleh model YOLOvV5s
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Lampiran 3 Beberapa contoh hasil deteksi oleh model YOLOv7-tiny
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Lampiran 4 Beberapa contoh hasil deteksi oleh model YOLOV8s
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Lampiran 5 Evaluasi Validasi Pelatihan Model

Tabel Hasil Training YOLOV5s Pada Skenario Epoch dan Batch size
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Batch size Class MAPS50 mMAP50:95
4 All 0,843 0,606
Daun Kering 0,768 0,544
Brondolan 0,944 0,649
Batu 0,818 0,624
8 All 0,872 0,633
Daun Kering 0,778 0,542
Brondolan 0,948 0,663
Batu 0,891 0,693
16 All 0,866 0,617
Daun Kering 0,774 0,535
Brondolan 0,948 0,649
Batu 0,875 0,667
32 All 0,881 0,639
Daun Kering 0,762 0,541
Brondolan 0,957 0,674
Batu 0,923 0,7
64 All 0,876 0,622
Daun Kering 0,745 0,52
Brondolan 0,954 0,659
Batu 0,929 0,686




Tabel Hasil Training YOLOvV7-tiny Pada Skenario Epoch dan Batch size

99

Batch size Class MAPS50 mMAPS50:95
4 All 0,868 0,592
Daun Kering 0,806 0,564
Brondolan 0,961 0,624
Batu 0,838 0,587
8 All 0,867 0,603
Daun Kering 0,767 0,535
Brondolan 0,964 0,636
Batu 0,869 0,638
16 All 0,856 0,589
Daun Kering 0,782 0,554
Brondolan 0,962 0,638
Batu 0,822 0,574
32 All 0.865 0,602
Daun Kering 0,788 0,556
Brondolan 0,962 0,642
Batu 0,845 0,607
64 All 0,864 0,614
Daun Kering 0,768 0,54
Brondolan 0,961 0,636
Batu 0,863 0,665




Tabel Hasil Training YOLOV8s Pada Skenario Epoch dan Batch size
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Batch size Class MAPS50 mMAPS50:95
4 All 0,879 0,666
Daun Kering 0,792 0,595
Brondolan 0,967 0,71
Batu 0,879 0,693
8 All 0,89 0,669
Daun Kering 0,78 0,584
Brondolan 0,966 0,704
Batu 0,923 0,719
16 All 0,878 0,679
Daun Kering 0,788 0,606
Brondolan 0,961 0,711
Batu 0,886 0,72
32 All 0,871 0,669
Daun Kering 0,778 0,609
Brondolan 0,97 0,721
Batu 0,865 0,677




101

Tabel Hasil Training YOLOv5s Pada Skenario Epoch dan Batch size

Optimizer Learning rate Class mMAP50 Map50:95
SGD 0,01 All 0,884 0,638
Daun Kering 0,797 0,559
Brondolan 0,952 0,659
Batu 0,904 0,695
SGD 0,001 All 0,854 0,582
Daun Kering 0,757 0,522
Brondolan 0,947 0,63
Batu 0,857 0,595
SGD 0,0001 All 0,522 0,312
Daun Kering 0,64 0,379
Brondolan 0,894 0,532
Batu 0,0331 0,0245
Adam 0,01 All 0,849 0,585
Daun Kering 0,768 0,516
Brondolan 0,951 0,652
Batu 0,827 0,589
Adam 0,001 All 0,865 0,632
Daun Kering 0,764 0,545
Brondolan 0,957 0,675
Batu 0,875 0,677
Adam 0,0001 All 0,835 0,564
Daun Kering 0,779 0,509
Brondolan 0,944 0,623
Batu 0,782 0,561
AdamWwW 0,01 All 0,871 0,622
Daun Kering 0,779 0,544
Brondolan 0,954 0,671
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Batu 0,881 0,651
AdamW 0,001 All 0,854 0,621
Daun Kering 0,762 0,536
Brondolan 0,952 0,664
Batu 0,848 0,664
AdamW 0,0001 All 0,858 0,589
Daun Kering 0,772 0,518
Brondolan 0,943 0,627
Batu 0,858 0,621
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Tabel Hasil Training YOLOV7-Tiny Pada Skenario Epoch dan Batch size

Optimizer Learning rate Class mMAP50 Map50:95

SGD 0,01 All 0,864 0,614
Daun Kering 0,768 0,54

Brondolan 0,961 0,636

Batu 0,863 0,665

SGD 0,001 All 0,861 0,568
Daun Kering 0,766 0,526

Brondolan 0,953 0,611

Batu 0,863 0,568

SGD 0,0001 All 0,722 0,457
Daun Kering 0,671 0,443

Brondolan 0,923 0,543

Batu 0,571 0,385

Adam 0,01 All 0,847 0,579
Daun Kering 0,749 0,515

Brondolan 0,952 0,611

Batu 0,839 0,61

Adam 0,001 All 0,848 0,594
Daun Kering 0,801 0,561

Brondolan 0,964 0,635

Batu 0,78 0,584

Adam 0,0001 All 0,842 0,538
Daun Kering 0,76 0,498

Brondolan 0,936 0,58

Batu 0,83 0,537

AdamWwW 0,01 All 0,865 0,596
Daun Kering 0,8 0,556

Brondolan 0,951 0,627
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Batu 0,845 0,605
AdamW 0,001 All 0,875 0,613
Daun Kering 0,805 0,553
Brondolan 0,952 0,634
Batu 0,868 0,651
AdamW 0,0001 All 0,84 0,542
Daun Kering 0,752 0,504
Brondolan 0,947 0,591
Batu 0,822 0,531
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Tabel Hasil Training YOLOV8s Pada Skenario Epoch dan Batch size

Optimizer Learning rate Class mMAP50 Map50:95

SGD 0,01 All 0,871 0,669

Daun Kering 0,778 0,609

Brondolan 0,97 0,721

Batu 0,865 0,677

SGD 0,001 All 0,815 0,605

Daun Kering 0,763 0,603

Brondolan 0,96 0,665

Batu 0,723 0,545

SGD 0,0001 All 0,858 0,626

Daun Kering 0,758 0,549

Brondolan 0,956 0,673

Batu 0,861 0,655

Adam 0,01 All 0,872 0,649

Daun Kering 0,782 0,575

Brondolan 0,956 0,687

Batu 0,879 0,686

Adam 0,001 All 0,868 0,669
Daun Kering 0,788 0,6

Brondolan 0,964 0,716

Batu 0,853 0,69

Adam 0,0001 All 0,894 0,683

Daun Kering 0,761 0,577

Brondolan 0,967 0,701

Batu 0,953 0,771

AdamWwW 0,01 All 0,883 0,666

Daun Kering 0,769 0,577

Brondolan 0,959 0,694
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Batu 0,92 0,727
AdamW 0,001 All 0,893 0,68
Daun Kering 0,801 0,604
Brondolan 0,965 0,719
Batu 0,912 0,715
AdamW 0,0001 All 0,896 0,668
Daun Kering 0,793 0,577
Brondolan 0,964 0,697
Batu 0,93 0,731




Tabel Hasil Training YOLOv5s Pada Skenario Weight decay
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Weight decay Class MAPS50 mMAP50:95
0,5 All 0,372 0,181
Daun Kering 0,381 0,19
Brondolan 0,736 0,353
Batu 0 0
0,05 All 0,882 0,599
Daun Kering 0,782 0,518
Brondolan 0,95 0,632
Batu 0,915 0,648
0,005 All 0,86 0,617
Daun Kering 0,774 0,535
Brondolan 0,951 0,671
Batu 0,854 0,645
0,0005 All 0,884 0,638
Daun Kering 0,797 0,559
Brondolan 0,952 0,659
Batu 0,904 0,695




Tabel Hasil Training YOLOvV7-tiny Pada Skenario Weight decay
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Weight decay Class MAPS50 mMAP50:95

0,5 All 0,856 0,591
Daun Kering 0,762 0,525

Brondolan 0,96 0,637

Batu 0,845 0,61

0,05 All 0,858 0,588
Daun Kering 0,786 0,556

Brondolan 0,959 0,633

Batu 0,83 0,576

0,005 All 0,866 0,59
Daun Kering 0,788 0,535

Brondolan 0,959 0,629

Batu 0,85 0,607

0,0005 All 0,875 0,613
Daun Kering 0,805 0,553

Brondolan 0,952 0,634

Batu 0,868 0,651




Tabel Hasil Training YOLOv8s Pada Skenario Weight decay

109

Weight decay Class MAPS50 mMAP50:95

0,5 All 0,733 0,498
Daun Kering 0,662 0,446

Brondolan 0,906 0,573

Batu 0,631 0,475

0,05 All 0,872 0,634
Daun Kering 0,784 0,565

Brondolan 0,958 0,681

Batu 0,873 0,655

0,005 All 0,885 0,659
Daun Kering 0,778 0,581

Brondolan 0,958 0,684

Batu 0,918 0,712

0,0005 All 0,894 0,683
Daun Kering 0,761 0,577

Brondolan 0,967 0,701

Batu 0,953 0,771




Tabel Hasil Training YOLOv5s Pada Skenario momentum
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momentum  Class MAPS50 mMAP50:95
0,3 All 0,855 0,584
Daun Kering 0,759 0,524
Brondolan 0,944 0,633
Batu 0,862 0,595
0,5 All 0,86 0,606
Daun Kering 0,774 0,537
Brondolan 0,947 0,643
Batu 0,86 0,637
0,8 All 0,87 0,627
Daun Kering 0,769 0,54
Brondolan 0,952 0,663
Batu 0,89 0,677
0,9 All 0,884 0,638
Daun Kering 0,797 0,559
Brondolan 0,952 0,659
Batu 0,904 0,695
0,99 All 0,872 0,624
Daun Kering 0,77 0,551
Brondolan 0,96 0,678
Batu 0,888 0,644




Tabel Hasil Training YOLOV7-tiny Pada Skenario momentum
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momentum  Class MAPS50 mMAP50:95
0,3 All 0,864 0,592
Daun Kering 0,795 0,548
Brondolan 0,957 0,638
Batu 0,84 0,591
0,5 All 0,871 0,6
Daun Kering 0,79 0,556
Brondolan 0,96 0,637
Batu 0,861 0,609
0,8 All 0,879 0,604
Daun Kering 0,778 0,527
Brondolan 0,963 0,641
Batu 0,896 0,644
0,9 All 0,875 0,613
Daun Kering 0,805 0,553
Brondolan 0,952 0,634
Batu 0,868 0,651
0,99 All 0,865 0,594
Daun Kering 0,804 0,56
Brondolan 0,963 0,634
Batu 0,829 0,589




Tabel Hasil Training YOLOv8s Pada Skenario momentum
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momentum  Class MAPS50 mMAP50:95
0,3 All 0,889 0,667
Daun Kering 0,782 0,592
Brondolan 0,963 0,691
Batu 0,921 0,718
0,5 All 0,885 0,664
Daun Kering 0,796 0,592
Brondolan 0,962 0,692
Batu 0,898 0,707
0,8 All 0,89 0,671
Daun Kering 0,789 0,598
Brondolan 0,963 0,691
Batu 0,918 0,725
0,9 All 0,894 0,683
Daun Kering 0,761 0,577
Brondolan 0,967 0,701
Batu 0,953 0,771
0,99 All 0,877 0,653
Daun Kering 0,76 0,561
Brondolan 0,963 0,688
Batu 0,907 0,71
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