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Lampiran 1. Data Kriminalitas Sulawesi Selatan Tahun 2022
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Kabupaten/Kota X1 X2 X3 X4
Bantaeng 127 67,12 84,22 68,97
Barru 224 127,98 65,62 39,1
Bone 1669 220,25 72,79 5,24
Bulukumba 1350 319,93 65,55 6,48
Enrekang 153 72,86 124,18 57,25
Gowa 2215 287,33 71,24 3,95
Jeneponto 869 236,68 81,47 10,08
Kepulauan Selayar 275 202,03 58,54 31,85
Kota Makassar 10951 704,2 49,88 0,79
Kota Palopo 1207 643,14 62,05 7,25
Kota Parepare 464 315,45 84,48 18,87
Luwu 689 | 186,25 50,79 | 12,71
Luwu Timur 367 120,37 78,74 23,86
Luwu Utara 741 232,97 65,04 11,82
Maros 750 209,89 74,93 11,68
Pangkajene Dan Kepulauan 275 80,98 94,18 31,85
Pinrang 948 248,74 68,45 9,24
Sidenreng Rappang 500 165,06 71,4 17,52
Sinjai 380 154,78 75,78 23,05
Soppeng 301 131,13 59,8 29,1
Takalar 1007 337,1 64,94 8,69
Tana Toraja 270 112,72 72,96 32,44
Toraja Utara 346 145,83 70,23 25,31
Wajo 606 149,22 64,68 14,45




Lampiran 2. Nilai Kernel Gaussian GKFCM Dua Cluster lterasi Ke-1
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Cluster
Data 1 2
1 0,90 0,89
2 0,95 0,94
3 0,34 0,36
4 0,55 0,57
5 0,91 0,90
6 0,10 0,11
7 0,89 0,90
8 0,97 0,96
9 0,00 0,00
10 0,57 0,58
11 0,99 0,98
12 0,97 0,97
13 0,99 0,98
14 0,95 0,95
15 0,94 0,95
16 0,96 0,96
17 0,84 0,86
18 1,00 1,00
19 0,99 0,99
20 0,98 0,97
21 0,79 0,81
22 0,97 0,96
23 0,99 0,98
24 0,99 0,99




Lampiran 3. Nilai Kernel Gaussian GKFCM Tiga Cluster Iterasi Ke-1
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Cluster
Data 1 2 3
1 0,93 0,90 0,88
2 0,97 0,95 0,93
3 0,31 0,35 0,37
4 0,51 0,56 0,59
5 0,94 0,91 0,89
6 0,09 0,10 0,11
7 0,85 0,89 0,91
8 0,98 0,97 0,95
9 0,00 0,00 0,00
10 0,53 0,57 0,59
11 0,98 0,98 0,98
12 0,94 0,97 0,98
13 1,00 0,99 0,98
14 0,92 0,95 0,96
15 0,92 0,95 0,96
16 0,98 0,96 0,95
17 0,80 0,85 0,87
18 0,99 1,00 1,00
19 1,00 0,99 0,98
20 0,99 0,97 0,96
21 0,75 0,80 0,82
22 0,98 0,96 0,95
23 1,00 0,99 0,98
24 0,97 0,99 0,99




Lampiran 4. Nilai Kernel Gaussian GKFCM Empat Cluster lterasi Ke-1
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Cluster
Data 1 2 3 1
1 0,88 0,88 0,94 0,91
2 0,94 0,94 0,98 0,96
3 0,37 0,37 0,29 0,33
4 0,58 0,58 0,49 0,54
5 0,90 0,90 0,95 0,92
6 0,11 0,11 0,08 0,10
7 0,91 0,91 0,84 0,88
8 0,96 0,96 0,99 0,97
9 0,00 0,00 0,00 0,00
10 0,59 0,59 0,50 0,56
11 0,98 0,98 0,98 0,99
12 0,98 0,98 0,93 0,96
13 0,98 0,98 1,00 0,99
14 0,96 0,96 0,91 0,94
15 0,96 0,96 0,90 0,94
16 0,95 0,95 0,99 0,97
17 0,86 0,87 0,78 0,83
18 1,00 1,00 0,99 1,00
19 0,99 0,99 1,00 0,99
20 0,97 0,96 0,99 0,98
21 0,82 0,82 0,73 0,78
22 0,95 0,95 0,99 0,97
23 0,98 0,98 1,00 0,99
24 0,99 0,99 0,96 0,98




Lampiran 5. Nilai Kernel Gaussian GKFCM Lima Cluster lterasi Ke-1
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Cluster
Data 1 2 3 4 5
1 0,88 0,92 0,94 0,90 0,86
2 0,94 0,96 0,97 0,95 0,92
3 0,37 0,32 0,30 0,35 0,40
4 0,58 0,53 0,50 0,56 0,62
5 0,90 0,93 0,94 0,91 0,87
6 0,11 0,09 0,09 0,10 013
7 0,91 0,87 0,85 0,89 0,93
8 0,96 0,98 0,98 0,97 0,94
9 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00
10 0,59 0,54 0,52 0,58 0,63
11 0,98 0,98 0,98 0,99 0,98
12 0,98 0,95 0,94 0,97 0,99
13 0,98 1,00 1,00 0,99 0,97
14 0,96 0,93 0,92 0,95 0,97
15 0,96 0,93 0,91 0,95 0,97
16 0,95 0,98 0,98 0,96 0,93
17 0,86 0,82 0,80 0,85 0,89
18 1,00 1,00 0,99 1,00 1,00
19 0,99 1,00 1,00 0,99 0,98
20 0,97 0,98 0,99 0,97 0,95
21 0,82 0,77 0,75 0,80 0,85
22 0,95 0,98 0,98 0,96 0,93
23 0,98 0,99 1,00 0,98 0,96
24 0,99 0,98 0,97 0,99 1,00




Lampiran 6. Nilai Kernel Gaussian GKFCM Enam Cluster lterasi Ke-1

Cluster
Data 1 2 3 4 5 6
1 0,81 0,93 0,89 0,92 0,93 0,88
2 0,87 0,97 0,94 0,96 0,97 0,94
3 0,45 0,31 0,36 0,32 0,32 0,37
4 0,68 0,51 0,57 0,53 0,52 0,58
5 0,82 0,94 0,90 0,93 0,94 0,90
6 0.15 0,09 0,11 0,09 0,09 0,11
7 0,96 0,86 0,90 0,87 0,86 0,91
8 0,90 0,98 0,96 0,98 0,98 0,96
9 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00 0,00
10 0,68 0,53 0,58 0,54 0,53 0,60
11 0,97 0,98 0,98 0,98 0,98 0,99
12 1,00 0,95 0,97 0,95 0,95 0,98
13 0,94 1,00 0,98 0,99 1,00 0,98
14 0,99 0,92 0,95 0,93 0,93 0,96
15 0,99 0,92 0,95 0,93 0,92 0,96
16 0,89 0,98 0,96 0,97 0,98 0,95
17 0,93 0,81 0,85 0,82 0,81 0,86
18 0,98 1,00 1,00 1,00 1,00 1,00
19 0,95 1,00 0,99 1,00 1,00 0,99
20 0,91 0,99 0,97 0,98 0,99 0,96
21 0,89 0,76 0,81 0,77 0,76 0,82
22 0,90 0,98 0,96 0,98 0,98 0,95
23 0,93 1,00 0,98 0,99 0,99 0,98
24 1,00 0,97 0,99 0,98 0,98 0,99




Lampiran 7. Nilai Kernel Gaussian GKFCM Tujuh Cluster lterasi Ke-1
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Cluster
Data 1 2 3 4 5 6 7
1 0,91 093 | 095 | 090 | 086 | 094 | 086
2 095 | 097 | 098 | 095 | 092 | 098 | 092
3 034 | 0,31 028 | 035 | 039 | 029 | 039
4 055 | 0,51 048 | 057 | 061 049 | 061
5 092 | 094 | 096 | 001 087 | 095 | 088
6 010 | 009 | 008 | 011 012 | 008 | 012
7 088 | 086 | 08 | 090 | 093 | 084 | 093
8 097 | 098 | 099 | 096 | 094 | 099 | 094
9 000 | 000 | 000 | 000 | 000 | 000 | 0,0
10 056 | 053 | 049 | 058 | 062 | 050 | 062
11 099 | 098 | 097 | 098 | 098 | 098 | 0,99
12 09 | 095 | 093 | 097 | 099 | 093 | 098
13 0,99 1,00 100 | 099 | 097 1,00 | 097
14 094 | 092 | 090 | 095 | 097 | 091 0,97
15 094 | 092 | 090 | 095 | 097 | 090 | 097
16 09 | 098 | 099 | 096 | 093 | 099 | 093
17 084 | 081 078 | 085 | 089 | 079 | 0,89
18 1,00 1,00 | 0,99 1,00 1,00 | 0,99 1,00
19 0,99 1,00 100 | 099 | 098 1,00 | 0,98
20 098 | 0,99 100 | 097 | 095 | 099 | 095
21 079 | 075 | 072 | 080 | 084 | 073 | 084
22 097 | 098 | 099 | 096 | 094 | 099 | 0,94
23 0,99 1,00 100 | 098 | 097 1,00 | 097
24 099 | 098 | 096 | 0099 1,00 | 097 1,00




Lampiran 8. Nilai Kernel Gaussian Titik Pusat Dengan Data Pada lterasi Ke-1

67

Cluster
Data 1 2 3 2
1 0,88 0,88 0,94 0,91
2 0,94 0,94 0,98 0,96
3 0,37 0,37 0,29 0,33
4 0,58 0,58 0,49 0,54
5 0,90 0,90 0,95 0,92
6 0,11 0,11 0,08 0,10
7 0,91 0,91 0,84 0,88
8 0,96 0,96 0,99 0,97
9 0,00 0,00 0,00 0,00
10 0,59 0,59 0,50 0,56
11 0,98 0,98 0,98 0,99
12 0,98 0,98 0,93 0,96
13 0,98 0,98 1,00 0,99
14 0,96 0,96 0,91 0,94
15 0,96 0,96 0,90 0,94
16 0,95 0,95 0,99 0,97
17 0,86 0,87 0,78 0,83
18 1,00 1,00 0,99 1,00
19 0,99 0,99 1,00 0,99
20 0,97 0,96 0,99 0,98
21 0,82 0,82 0,73 0,78
22 0,95 0,95 0,99 0,97
23 0,98 0,98 1,00 0,99
24 0,99 0,99 0,96 0,98




Lampiran 9. Jarak Euclidian Antar Titik Data Kriminalitas Tiap Kabupaten/Kota

35

Kabupaten/Kota | Gowa Makassar Bone Bulukumba | Kota Palopo Bantaeng Barru Enrekang

Gowa 0,00 8745,97 550,11 865,64 1069,00 2100,63 | 1997,68 2074,48
Kota Makassar 8745,97 0,00 | 9294,64 9608,70 9744,20 10843,00 | 10742,55 10816,84
Bone 550,11 9294,64 0,00 334,29 626,42 1550,94 | 1448,36 1524,90
Bulukumba 865,64 9608,70 334,29 0,00 353,45 1250,56 | 1142,71 1224,69
Kota Palopo 1069,00 9744,20 626,42 353,45 0,00 1225,77 | 1110,27 1201,04
Bantaeng 2100,63 10843,00 | 1550,94 1250,56 1225,77 0,00 119,80 49,43
Barru 1997,68 10742,55 | 1448,36 1142,71 1110,27 119,80 0,00 108,80
Enrekang 2074,48 10816,84 | 1524,90 1224,69 1201,04 49,43 108,80 0,00
Kep. Selayar 1942,12 10687,85 | 1394,45 1081,77 1031,42 205,29 90,48 191,11
Kota Parepare 1751,34 10494,28 | 1208,89 886,30 812,45 421,60 305,79 398,27
Luwu Timur 1855,65 10600,15 | 1305,97 1003,29 989,67 250,00 144,61 226,35
Pangkep 1951,28 10694,31 | 1401,36 1101,90 1089,17 153,54 75,35 128,43
Sidrap 1719,41 10464,93 | 1170,37 864,08 853,58 389,27 279,37 365,07
Sinjai 1839,89 10585,32 | 1290,79 984,15 960,66 271,80 159,42 248,50
Soppeng 1920,56 10665,45 | 1371,17 1066,11 1040,90 191,20 77,93 173,89
Tana Toraja 1953,03 10697,44 | 1403,39 1100,03 1077,06 154,89 49,47 136,08
Toraja Utara 1874,47 10619,74 | 1325,25 1019,17 994,50 237,19 124,15 215,65
Jeneponto 1347,01 10092,89 800,23 488,42 529,00 763,41 654,93 737,25
Luwu 1529,51 10275,07 980,86 674,57 690,82 578,20 469,61 554,55
Luwu Utara 1475,04 10220,89 928,14 615,20 620,83 638,86 528,26 613,95
Maros 1467,07 10213,01 919,08 610,10 629,87 641,78 533,13 616,19
Pinrang 1267,60 10013,38 721,59 408,27 471,89 843,12 734,61 817,54
Takalar 1209,05 9950,79 672,29 343,44 365,61 922,66 811,02 897,22
Wajo 1614,96 10359,90 | 1065,44 763,38 777,96 489,42 383,38 465,20




Lampiran 3. Jarak Euclidian Antar Titik Data Kriminalitas Tiap Kabupaten/Kota (Lanjutan)
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Kabupaten/Kota | Kep.Selayar Pal'::rtyzre .Ilfll::::, Pangkep Sidrap Sinjai Soppeng T'I;arr;jaa

Gowa 1942,12 1751,34 1855,65 1951,28 1719,41 1839,89 1920,56 1953,03
Makassar 10687,85 | 10494,28 10600,15 10694,31 | 10464,93 10585,32 | 10665,45 | 10697,44
Bone 1394,45 1208,89 1305,97 1401,36 1170,37 1290,79 1371,17 1403,39
Bulukumba 1081,77 886,30 1003,29 1101,90 864,08 984,15 1066,11 1100,03
Kota Palopo 1031,42 812,45 989,67 1089,17 853,58 960,66 1040,90 1077,06
Bantaeng 205,29 421,60 250,00 153,54 389,27 271,80 191,20 154,89
Barru 90,48 305,79 144,61 75,35 279,37 159,42 77,93 49,47
Enrekang 191,11 398,27 226,35 128,43 365,07 248,50 173,89 136,08
Kep. Selayar 0,00 222,32 124,92 126,19 228,83 116,76 75,58 90,61
Kota Parepare 222,32 0,00 218,00 301,60 155,20 181,56 247,50 281,16
Luwu Timur 124,92 218,00 0,00 101,58 140,64 36,91 69,70 97,85
Pangkep 126,19 301,60 101,58 0,00 241,70 129,95 66,19 38,51
Sidrap 228,83 155,20 140,64 241,70 0,00 120,65 202,54 236,36
Sinjai 116,76 181,56 36,91 129,95 120,65 0,00 84,22 118,17
Soppeng 75,58 247,50 69,70 66,19 202,54 84,22 0,00 38,53
Tana Toraja 90,61 281,16 97,85 38,51 236,36 118,17 38,53 0,00
Toraja Utara 91,54 207,22 34,11 99,31 155,40 35,67 48,62 83,25
Jeneponto 595,85 412,69 515,49 614,58 376,09 496,01 578,44 612,16
Luwu 414,81 261,71 330,04 429,80 191,36 311,77 392,34 426,44
Luwu Utara 467,50 289,76 391,01 491,43 250,53 369,70 451,99 486,61
Maros 475,78 305,09 393,53 492,97 254,08 374,26 456,44 490,18
Pinrang 675,07 488,93 595,28 694,44 455,83 575,93 657,96 691,91
Takalar 744,75 543,88 676,01 776,41 535,51 653,22 735,73 770,81
Wajo 335,69 219,56 241,33 339,69 107,43 226,50 305,93 338,56




Lampiran 3. Jarak Euclidian Antar Titik Data Kriminalitas Tiap Kabupaten/Kota (Lanjutan)
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Toraja

Luwu

Kabupaten/Kota Utara Jeneponto Luwu Utara Maros Pinrang Takalar Wajo
Gowa 1874,47 1347,01 1529,51 1475,04 1467,07 1267,60 | 1209,05 1614,96
Makassar 10619,74 10092,89 | 10275,07 | 10220,89 10213,01 10013,38 | 9950,79 | 10359,90
Bone 1325,25 800,23 980,86 928,14 919,08 721,59 672,29 1065,44
Bulukumba 1019,17 488,42 674,57 615,20 610,10 408,27 343,44 763,38
Kota Palopo 994,50 529,00 690,82 620,83 629,87 471,89 365,61 777,96
Bantaeng 237,19 763,41 578,20 638,86 641,78 843,12 922,66 489,42
Barru 124,15 654,93 469,61 528,26 533,13 734,61 811,02 383,38
Enrekang 215,65 737,25 554,55 613,95 616,19 817,54 897,22 465,20
Kepulauan Selayar 91,54 595,85 414,81 467,50 475,78 675,07 744,75 335,69
Kota Parepare 207,22 412,69 261,71 289,76 305,09 488,93 543,88 219,56
Luwu Timur 34,11 515,49 330,04 391,01 393,53 595,28 676,01 241,33
Pangkep 99,31 614,58 429,80 491,43 492,97 694,44 776,41 339,69
Sidrap 155,40 376,09 191,36 250,53 254,08 455,83 535,51 107,43
Sinjai 35,67 496,01 311,77 369,70 374,26 575,93 653,22 226,50
Soppeng 48,62 578,44 392,34 451,99 456,44 657,96 735,73 305,93
Tana Toraja 83,25 612,16 426,44 486,61 490,18 691,91 770,81 338,56
Toraja Utara 0,00 531,17 346,15 404,76 409,30 610,95 688,34 260,31
Jeneponto 531,17 0,00 189,45 129,12 122,16 80,97 171,47 277,70
Luwu 346,15 189,45 0,00 71,35 69,74 267,04 352,27 91,96
Luwu Utara 404,76 129,12 71,35 0,00 26,67 207,64 285,67 158,89
Maros 409,30 122,16 69,74 26,67 0,00 201,89 286,95 156,62
Pinrang 610,95 80,97 267,04 207,64 201,89 0,00 106,31 356,24
Takalar 688,34 171,47 352,27 285,67 286,95 106,31 0,00 442 87
Wajo 260,31 277,70 91,96 158,89 156,62 356,24 442 87 0,00




Lampiran 4. Nilai Silhouette Value Hasil GKFCM pada Keseluruhan Data

Kabupaten/Kota cluster SV

Gowa 1 -0,82
Kota Makassar 1 0,15
Bone 2 0,69
Bulukumba 2 0,73
Kota Palopo 2 0,62
Bantaeng 3 0,88
Barru 3 0,92
Enrekang 3 0,89
Kepulauan Selayar 3 0,91
Kota Parepare 3 0,82
Luwu Timur 3 0,92
Pangkajene Dan Kepulauan 3 0,92
Sidenreng Rappang 3 0,84
Sinjai 3 0,91
Soppeng 3 0,93
Tana Toraja 3 0,93
Toraja Utara 3 0,92
Jeneponto 4 0,86
Luwu 4 0,84
Luwu Utara 4 0,87
Maros 4 0,87
Pinrang 4 0,83
Takalar 4 0,78
Waijo 4 0,77
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