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LAMPIRAN 

Lampiran 1 

Tabel contoh data training dengan ukuran frame wajah 3× 3 pixel. 

No 
Frame data 

latih 
Nilai Fitur (x) 

Kelas 

(y) 

1 

 

[0,423 0,167 0,401 0,390 0,024 0,366 0,414 0,143 

0,392] 
-1 

2 

 

[0,414 0,138 0,393 0,391 0,023 0,369 0,422 0,160 

0,401] 
-1 

3 

 

[0,413 0,164 0,393 0,380 0,022 0,358 0,422 0,186 

0,403] 
-1 

4 

 

[0,410 0,237 0,394 0,335 0,019 0,316 0,421 0,256 

0,406] 
-1 

5 

 

[0,408 0,270 0,395 0,307 0,019 0,288 0,421 0,289 

0,408] 
-1 

6 

 

[0,408 0,283 0,394 0,295 0,019 0,276 0,421 0,302 

0,408] 
-1 

7 

 

[0,407 0,300 0,395 0,276 0,018 0,258 0,421 0,318 

0,409] 
-1 

8 

 

[0,423 0,127 0,399 0,404 0,024 0,380 0,416 0,103 

0,393] 
-1 

9 

 

[0,423 0,167 0,401 0,390 0,024 0,366 0,414 0,143 

0,392] 
-1 

10 

 

[0,415 0,381 0,429 0,168 0,033 0,200 0,385 0,348 

0,400] 
1 
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Lanjutan tabel contoh data training dengan ukuran frame wajah 3× 3 pixel. 

No Frame data 

latih 

Nilai Fitur (x) Kelas 

(y) 

11 

 

[0,416 0,388 0,429 0,153 0,034 0,186 0,384 0,354 

0,399] 
1 

12 

 

[0,409 0,327 0, 432 0,249 0,035 0,284 0,382 0,291 

0,406] 
1 

13 

 

[0,433 0,433 0,443 0,067 0,069 0,155 0,364 0,365 

0,376] 
1 

14 

 

[0,436 0,438 0,446 0,070 0,079 0,115 0,358 0,360 

0,370] 
1 

15 

 

[0,214 0,249 0,319 0,215 0,247 0,315 0,416 0,432 

0,473] 
1 

16 

 

[0,335 0,339 0,361 0,095 0,106 0,160 0,440 0,441 

0,457] 
1 

17 

 

[0,353 0,355 0,358 0,086 0,092 0,100 0,455 0,455 

0,446] 
1 

18 

 

[0,353 0,355 0,358 0,086 0,092 0,100 0,455 0,455 

0,446] 
1 
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Lampiran 2 

Tabel hasil prediksi data training 

Data ke- Label score Prediksi 

1 -1 -0,829 -1 

2 -1 -0,848 -1 

3 -1 -0,729 -1 

4 -1 -0,358 -1 

5 -1 -0,160 -1 

6 -1 -0,080 -1 

7 -1 0,036 -1 

8 -1 -1 -1 

9 -1 -0,829 -1 

10 1 0,513 1 

11 1 0,584 1 

12 1 0,064 1 

13 1 0,955 1 

14 1 0,954 1 

15 1 0,423 1 

16 1 0,885 1 

17 1 1 1 

18 1 1 1 
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Lampiran 3 

Tabel contoh data testing dengan ukuran frame wajah 3× 3 pixel. 

No Frame data 

latih 
Nilai Fitur (x) 

1 

 

[0,421 0,214 0,040 0,363 0,020 0,343 0,412 0,195 0,394] 

2 

 

[0,419 0,037 0,398 0,418 0,021 0,397 0,418 0,022 0,397] 

3 

 

[0,417 0,042 0,396 0,416 0,022 0,394 0,420 0,062 0,398] 

4 

 

[0,417 0,076 0,394 0,411 0,024 0,387 0,422 0,099 0,399] 

5 

 

[0,411 0,208 0,391 0,356 0,024 0,332 0,424 0,231 0,404] 

6 

 

[0,408 0,273 0,393 0,304 0,021 0,283 0,423 0,295 0,408] 

7 

 

[0,409 0,264 0,392 0,312 0,022 0,291 0,423 0,286 0,407] 

8 

 

[0,408 0,272 0,392 0,306 0,022 0,284 0,423 0,293 0,408] 

9 

 

[0,406 0,304 0,390 0,270 0,025 0,245 0,425 0,329 0,410] 
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Lanjutan tabel contoh data testing dengan ukuran frame wajah 3× 3 pixel. 

No 
Frame data 

latih 
Nilai Fitur (x) 

10 

 

[0,456 0,418 0,427 0,201 0,087 0,124 0,378 0,333 0,345] 

11 

 

[0,456 0,418 0,427 0,201 0,087 0,124 0,378 0,333 0,345] 

12 

 

[0,459 0,443 0,440 0,162 0,110 0,098 0,356 0,337 0,333] 

13 

 

[0,451 0,445 0,442 0,120 0,096 0,083 0,358 0,351 0,349] 

14 

 

[0,455 0,455 0,441 0,141 0,104 0,090 0,356 0,344 0,341] 

15 

 

[0,432 0,429 0,456 0,107 0,095 0,183 0,340 0,337 0,371] 

16 

 

[0,441 0,444 0,453 0,085 0,098  0,133 0,344  0,348 

0,360] 

17 

 

[0,434 0,433 0,461 0,110 0,106 0,190 0,332 0,330 0,366] 

18 

 

[0,448 0,451 0,456 0,106 0,118 0,137 0,333 0,337  0,344] 
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Lampiran 4 

Tabel hasil prediksi data testing 

Data ke- Label score Prediksi 

1 -1 -0,592 -1 

2 -1 -1,314 -1 

3 -1 -1,232 -1 

4 -1 -1,103 -1 

5 -1 -0,506 -1 

6 -1 -0,134 -1 

7 -1 -0,188 -1 

8 -1 -0,143 -1 

9 -1 -0,078 -1 

10 1 0,590 1 

11 1 0,590 1 

12 1 0,764 1 

13 1 0,892 1 

14 1 0,830 1 

15 1 0,747 1 

16 1 0,897 1 

17 1 0,732 1 

18 1 0,850 1 
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Lampiran 5 

Tabel hasil perhitungan rata-rata akurasi dengan perbandingan nilai 𝜆 = 2, 3, 4, 5, 

6, 7, 8, dan 9 . 

Lambda Video 
Durasi 

(detik) 
TP FP TN FN 

Akurasi 

(%) 

Rata-rata 

akurasi (%) 

2 

1 74 0 8 4 0 33,33 

 46,10 

2 79 0 7 6 0 46,15 

3 121 0 6 10 0 62.5 

4 37 0 6 0 0 0 

5 118 0 10 12 0 54,54 

6 114 0 4 16 0 80 

3 

1 74 3 5 4 0 58,33 

56,09 

2 79 0 7 6 0 46,15 

3 121 1 5 10 0 68,75 

4 37 2 4 0 0 33,33 

5 118 0 10 11 1 50 

6 114 0 4 16 0 80 

4 

1 74 4 4 4 0 66,67 

54,42 

2 79 0 7 6 0 46,25 

3 121 0 6 10 0 62,50 

4 37 1 5 0 0 16,66 

5 118 0 10 12 0 54,54 

6 114 0 4 16 0 80 

5 

1 74 8 0 4 0 100 

91,55 

2 79 1 6 6 0 53,85 

3 121 6 0 10 0 100 

4 37 6 0 0 0 100 

5 118 9 1 12 0 95,45 

6 114 4 0 16 0 100 

6 

1 74 8 0 3 1 91,67 

93,20 

2 79 5 2 6 0 84,61 

3 121 6 0 7 3 87,50 

4 37 6 0 0 0 100 

5 118 9 1 12 0 95,45 

6 114 4 0 16 0 100 

  



103 

 

Lambda Video 
Durasi 

(detik) 
TP FP TN FN 

Akurasi 

(%) 

Rata-rata 

akurasi (%) 

7 

1 74 8 0 3 1 91,67 

93,20 

2 79 5 2 6 0 84,61 

3 121 6 0 7 3 87,50 

4 37 6 0 0 0 100 

5 118 9 1 12 0 95,45 

6 114 4 0 16 0 100 

8 

1 74 8 0 3 1 91,67 

96,52 

2 79 5 2 6 0 100 

3 121 6 0 8 2 87,50 

4 37 6 0 0 0 100 

5 118 10 0 12 0 100 

6 114 4 0 16 0 100 

9 

1 74 8 0 2 2 83,33 

89,28 

2 79 7 0 6 0 100 

3 121 6 0 5 5 52,38 

4 37 6 0 0 0 100 

5 118 10 0 12 0 100 

6 114 4 0 16 0 100 

 

 


