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LAMPIRAN

Lampiran 1. Data Penelitian Kejadian Stunting di Kecamatan Maginti, Kabupaten Muna

Barat, Provinsi Sulawesi Tenggara

Y X1 X2 X3 X4 X5 X6 X7 X8 X9 X10 X11 X12 X13
1 2 1 1 2 2 1 2 2 1 1 2 2 3
1 2 1 1 2 2 1 1 1 2 2 3 3 3
1 2 1 1 2 2 1 2 2 1 1 2 1 3
1 1 1 1 1 1 2 2 2 1 1 1 1 3
1 1 1 1 2 1 1 1 1 2 2 4 3 2
1 2 1 1 2 2 1 1 2 3 3 2 2 3
1 2 1 1 2 2 1 2 2 3 2 3 3 2
1 2 1 1 2 2 1 2 2 3 2 2 3 2
1 1 1 1 1 1 1 2 2 1 1 3 3 2
1 1 1 1 2 2 1 1 1 1 1 3 3 2
1 2 1 1 2 2 2 2 2 1 1 2 2 3
1 2 1 2 2 2 2 2 2 1 1 3 1 3
1 2 1 1 2 2 2 2 2 1 1 3 3 2
1 1 1 2 1 1 1 2 2 3 2 3 2 3
1 1 1 1 2 2 1 1 2 2 2 3 3 2
1 2 1 1 2 2 1 1 1 2 2 4 3 3
1 2 1 1 2 2 2 2 2 2 2 3 3 3
1 2 1 1 2 2 2 2 2 3 2 3 3 3
1 2 1 1 2 2 1 1 1 3 2 3 3 2
1 2 1 1 2 2 2 2 2 1 1 2 2 3
0 2 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1 1 2

Keterangan :

Y = Kejadian Stunting

X1 = Jenis Kelamin

X2 =Tinggi Badan Bayi Lahir

X3 = Berat Badan Bayi Lahir

X4 = Memiliki Riwayat Penyakit

X5 = Usia Pemberian MPASI

X6 = Mengonsumsi Susu Formula

X7 = lbu Hamil Mendapatkan Pemberian Makanan Tambahan (PMT)

X8 = lbu Mendapatkan Tablet Tambah Darah (TTD)

X9 = Usia Ayah

X10 = Usia lbu

X11 = Pendidikan Terakhir Ayah

X12 = Pendidikan Terakhir Ibu

X13 = Air Minum Yang Digunakan
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Lampiran 2. Variabel Prediktor Hasil Kuantifikasi Optimal

X" X, X;" X, X5 X" X;" Xg"

0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 0,079 0,077
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 -0,043 -0,044
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 0,079 0,077
-0,049 -0,085 -0,085 -0,052 -0,058 0,106 0,079 0,077
-0,049 -0,085 -0,085 0,065 -0,058 -0,032 -0,043 -0,044
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 -0,043 0,077
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 0,079 0,077
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 0,079 0,077
-0,049 -0,085 -0,085 -0,052 -0,058 -0,032 0,079 0,077
-0,049 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 -0,043 -0,044
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 0,106 0,079 0,077
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 0,106 0,079 0,077
0,069 -0,085 0,04 0,065 0,059 0,106 0,079 0,077
-0,049 -0,085 -0,085 -0,052 -0,058 -0,032 0,079 0,077
-0,049 -0,085 0,04 0,065 0,059 -0,032 -0,043 0,077
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 -0,043 -0,044
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 0,106 0,079 0,077
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 0,106 0,079 0,077
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 -0,043 -0,044
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 0,106 0,079 0,077
-0,049 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 -0,043 -0,044
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 0,079 0,077
0,069 0,04 -0,085 -0,052 -0,058 -0,032 -0,043 -0,044
-0,049 -0,085 0,04 0,065 0,059 0,106 0,079 0,077
-0,049 0,04 -0,085 -0,052 -0,058 -0,032 0,079 0,077
-0,049 -0,085 0,04 0,065 0,059 -0,032 -0,043 -0,044
-0,049 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 -0,043 0,077
0,069 -0,085 -0,085 0,065 0,059 0,106 0,079 0,077
-0,049 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 -0,043 -0,044
-0,049 -0,085 -0,085 0,065 0,059 -0,032 0,079 0,077
-0,049 -0,085 -0,085 -0,052 -0,058 -0,032 -0,043 -0,044
0,069 0,04 0,04 -0,052 -0,058 -0,032 -0,043 -0,044
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Lanjutan

Lampiran 2. Variabel Prediktor Hasil Kuantifikasi Optimal

Xy X0 Xi4 X2 X3
-0,159 -0,145 -0,103 -0,106 0,114
0,021 0,023 0,019 0,023 0,114
-0,159 -0,145 -0,103 -0,146 0,114
-0,159 -0,145 -0,157 -0,146 0,114
0,021 0,023 0,043 0,023 -0,029
0,022 0,029 -0,103 -0,106 0,114
0,022 0,023 0,013 0,023 -0,029
0,022 0,023 0,013 0,023 -0,029
-0,159 -0,145 0,019 0,023 -0,029
-0,159 -0,145 0,019 0,023 -0,029
-0,159 -0,145 -0,103 -0,106 0,114
-0,159 -0,145 0,019 -0,146 0,114
-0,159 -0,145 0,019 0,023 -0,029
0,022 0,023 0,019 -0,106 0,114
0,021 0,023 0,019 0,023 -0,029
0,021 0,023 0,043 0,023 0,114
0,021 0,023 0,019 0,023 0,114
0,022 0,023 0,019 0,023 0,114
0,022 0,023 0,019 0,023 -0,029
-0,159 -0,145 -0,103 -0,106 0,114
0,022 0,023 -0,103 -0,106 0,114
0,022 0,023 -0,103 -0,106 0,114
-0,159 -0,145 -0,103 -0,146 0,114
0,022 0,023 -0,157 -0,106 0,114
-0,159 -0,145 -0,103 -0,106 0,114
0,021 0,023 0,043 0,041 -0,029
0,022 0,023 0,019 0,023 -0,029
0,022 0,023 0,019 0,023 0,114
0,022 0,029 -0,157 -0,106 0,114
0,021 0,023 0,043 0,041 -0,029
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Lampiran 3. Nilai Komponen Utama Sparse Optimal

Zy" Z, Z3" Z) Z5
-2,088 3,103 -1,798 -1,181 -3,585
-2,088 0,718 -1,798 1,128 0,52
-2,088 3,484 -1,798 -1,181 -3,585
-1,826 3,986 1,451 -2,513 -3,585
-1,918 -0,901 0,393 1,128 0,52
-2,088 3,103 -1,798 0,088 0,532
-2,088 -0,678 -1,798 -1,181 0,532
-2,088 0,433 -1,798 -1,181 0,532
-1,826 -0,678 1,451 -1,181 -3,585
-2,209 -0,678 -0,443 1,128 -3,585
-2,088 3,103 -1,798 -2,513 -3,585
-0,698 2,363 -1,798 -2,513 -3,585
-2,088 -0,678 -1,798 -2,513 -3,585
-0,436 1,982 1,451 -1,181 0,532
-2,209 -0,678 -0,443 0,088 0,52
-2,088 0,495 -1,798 1,128 0,52
-2,088 0,718 -1,798 -2,513 0,52
-2,088 0,718 -1,798 -2,513 0,532
-2,088 -0,678 -1,798 1,128 0,532
-2,088 3,103 -1,798 -2,513 0,532
-2,209 3,103 -0,443 1,128 0,532
-2,088 3,103 -1,798 -1,181 0,532

1,175 3,103 0,096 1,128 -3,585
-2,209 3,484 -0,443 -2,513 0,532
1,054 3,103 1,451 -1,181 -3,585
-2,209 -1,078 -0,443 1,128 0,52
-2,209 -0,678 -0,443 0,088 0,532
-2,088 0,718 -1,798 -2,513 0,532
-2,209 3,605 -0,443 1,128 0,532
-2,209 3,103 -0,443 -1,181 0,52
1,175 -1,078 0,096 1,128 0,52
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