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LAMPIRAN

Lampiran 1. Data tweet hasil crawling

No

tweet

Pemerintah sdh sgt pol2an siang &amp; mlm u/ melawan wabah.

Kita hrs gimana? Jgn ngeyel, tingkatkan disiplin prokes, segera vaksin

@Bola_Jakarta: Ga usah ngiri sama Hungaria. Mereka lebih dari 55%
penduduknya udah divaksin covid-19, wajar bisa buka stadion buat penonton.

Indonesia baru sekitar 7% penduduknya yg udah divaksin, udah gitu masih
ribut vaksin ada microchipnya dan bikin badan jadi magnet.

Kurva covid naik lg, aing blm jg kebagian vaksin. Tp lusa harus bgkt, yah
demi cuan utk bayar cicilan2. Jujur pergi kali ini takut bgt. So klo lusa u pd
liat gw & dikira gw liburan, NO,,aing kerja. Kenyataan nanti tidak seindah
jepretan lensa.

aku udah vaksin 2x juga masih kena, tp gejalanya cuma batuk flu sm ilang
penciuman beberapa hari. Kalo ga vaksin ya mungkin gejalaku lebih berat.

contohnya temenku sendiri, dia kena covid kmaren sebelum vaksin. Gejal-
anya lebih parah dibanding aku.

intinya sing penting ikhtiar

Apresiasi Pak Gub @aniesbaswedan kpd para Ketua RT/RW yg telah men-
jaga warganya dngn memastikan mereka ikut Vaksin Covid-19.

Panutan

12000

Beberapa minggu setelah mudik itu bunda rada2 cemas sih aku keluar2 ka-
rena emang data pasien covid naik terus. Makanya yda disuruh cpt2 vaksin.
Gini jd keder mau brgkat Jogja, pdhl 2bulan lagi.
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Lampiran 2. Hasil Tahap Case Folding

No.

Input Process

Output Process

1.

Pemerintah sdh sgt pol2an siang
&amp; mim u/ melawan wabah.

Kita hrs gimana? Jgn ngeyel,
tingkatkan disiplin prokes, segera
vaksin

pemerintah sdh sgt pol%an siang
&amp; mim u/ melawan wabah.

kita hrs gimana? jgn ngeyel,
tingkatkan disiplin prokes, segera
vaksin

@Bola_Jakarta: Ga usah ngiri sama
Hungaria. Mereka lebih dari 55%
penduduknya udah divaksin covid-
19, wajar bisa buka stadion buat
penonton.

Indonesia  baru  sekitar 7%
penduduknya yg udah divaksin,
udah gitu masih ribut vaksin ada
microchipnya dan bikin badan jadi
magnet.

@bola_jakarta: ga usah ngiri sama
hungaria. mereka lebih dari 55%
penduduknya udah divaksin covid-
19, wajar bisa buka stadion buat
penonton.

indonesia  baru  sekitar 7%
penduduknya yg udah divaksin, udah
gitu masih ribut vaksin ada
microchipnya dan bikin badan jadi
magnet.

12000.

Beberapa minggu setelah mudik itu
bunda rada2 cemas sih aku keluar2
karena emang data pasien covid
naik terus. Makanya yda disuruh
cpt2 vaksin. Gini jd keder mau
brgkat Jogja, pdhl 2bulan lagi.

beberapa minggu setelah mudik itu
bunda rada2 cemas sih aku keluar2
karena emang data pasien covid naik
terus. makanya yda disuruh cpt2
vaksin. gini jd keder mau brgkat
jogja, pdhl 2bulan lagi.
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Lampiran 3. Hasil Tahap Cleaning

No. Input Process Output Process

1. pemerintah sdh sgt pol?an siang | pemerintah sdh sgt pol an siang mim
&amp; mIim u/ melawan wabah. u melawan wabah
kita hrs gimana? jgn ngeyel, | kita hrs gimana jgn ngeyel tingkatkan
tingkatkan disiplin prokes, segera | disiplin prokes segera vaksin
vaksin

2. @bola_jakarta: ga usah ngiri sama | bola jakarta ga usah ngiri sama
hungaria. mereka lebih dari 55% | hungaria  mereka  lebih  dari
penduduknya udah divaksin covid- | penduduknya udah divaksin covid
19, wajar bisa buka stadion buat | wajar bisa buka stadion buat
penonton. penonton
indonesia  baru  sekitar 7% | indonesia baru sekitar penduduknya
penduduknya yg udah divaksin, | yg udah divaksin udah gitu masih
udah gitu masih ribut vaksin ada | ribut vaksin ada microchipnya dan
microchipnya dan bikin badan jadi | bikin badan jadi magnet
magnet.

12000. | beberapa minggu setelah mudik itu | beberapa minggu setelah mudik itu

bunda rada2 cemas sih aku keluar2
karena emang data pasien covid
naik terus. makanya yda disuruh
cpt2 vaksin. gini jd keder mau
brgkat jogja, pdhl 2bulan lagi.

bunda rada cemas sih aku keluar
karena emang data pasien covid naik
terus makanya yda disuruh cpt vaksin
gini jd keder mau brgkat jogja pdhl
bulan lagi
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Lampiran 4. Hasil Tahap Tokenizing

No. Input Process Output Process
1. pemerintah sdh sgt pol an siang | ‘pemerintah’ ‘sdh’ ‘sgt’ ‘pol’ ‘an’
mlm u melawan wabah ‘siang’” ‘mIim’ ‘u” ‘melawan’ ‘wabah’
‘kita’ ‘hrs’ ‘gimana’ ‘jgn’ ‘ngeyel’
kita hrs gimana jgn ngeyel | ‘tingkatkan’  “‘disiplin®  ‘prokes’
tingkatkan disiplin prokes segera | ‘segera’ ‘vaksin’
vaksin
2. bola jakarta ga usah ngiri sama | ‘bola’ ‘jakarta’ ‘ga’ ‘usah’ ‘ngiri’
hungaria mereka lebih  dari | ‘sama’ ‘hungaria’ ‘mereka’ ‘lebih’
penduduknya udah divaksin covid | ‘dari’ ‘penduduknya’ ‘udah’
wajar bisa buka stadion buat | ‘divaksin’ ‘covid’ ‘wajar’ ‘bisa’
penonton ‘buka’ ‘stadion’ ‘buat’ ‘penonton’
‘indonesia’ ‘baru’ ‘sekitar’
indonesia baru sekitar | ‘penduduknya’ ‘yg’ ‘udah’
penduduknya yg udah divaksin | ‘divaksin’ ‘udah’ ‘gitu> ‘masih’
udah gitu masih ribut vaksin ada | ‘ribut’ ‘vaksin’ ‘ada’ ‘microchipnya’
microchipnya dan bikin badan jadi | ‘dan’ ‘bikin’ ‘badan’ ‘jadi’ ‘magnet’
magnet
12000. | beberapa minggu setelah mudik itu | ‘beberapa’  ‘minggu’ ‘setelah’

bunda rada cemas sih aku keluar
karena emang data pasien covid
naik terus makanya yda disuruh cpt
vaksin gini jd keder mau brgkat
jogja pdhl bulan lagi

‘mudik’ ‘itu” ‘bunda’ ‘rada’ ‘cemas’
‘sih’ ‘aku’ ‘keluar’ ‘karena’ ‘emang’
‘data’ ‘pasien’ ‘covid’ ‘naik’ ‘terus’
‘makanya’ ‘yda’ “‘disuruh’ ‘cpt’
‘vaksin® ‘gini’ ‘jd’ ‘keder’ ‘mau’
‘brgkat’ ‘jogja’ ‘pdhl’ ‘bulan’ ‘lagi’
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Lampiran 5. Hasil Tahap Filtering

No.

Input Process

Output Process

1.

‘pemerintah’ ‘sdh’ ‘sgt’ ‘pol’ ‘an’
‘siang’ ‘mlm’  ‘u>  ‘melawan’
‘wabah’ ‘kita’ ‘hrs’ ‘gimana’ ‘jgn’
‘ngeyel’  ‘tingkatkan’  “disiplin’
‘prokes’ ‘segera’ ‘vaksin’

pemerintah sdh sgt pol an siang amp
mlm u melawan wabah kita hrs
gimana jgn ngeyel tingkatkan
disiplin prokes segera vaksin

‘bola’ ‘jakarta’ ‘ga’ ‘usah’ ‘ngiri’
‘sama’ ‘hungaria’ ‘mereka’ ‘lebih’
‘dari”  ‘penduduknya’  ‘udah’
‘divaksin’ ‘covid’ ‘wajar’ ‘bisa’
‘buka’ ‘stadion’ ‘buat’ ‘penonton’
‘indonesia’ ‘baru’ ‘sekitar’
‘penduduknya’ ‘yo’ ‘udah’
‘divaksin’ ‘udah’ ‘gitu’ ‘masih’
‘ribut’ ‘vaksin’ ‘ada’
‘microchipnya’  ‘dan’  ‘bikin’
‘badan’ ‘jadi’ ‘magnet’

ga usah ngiri sama hungaria mereka
lebih dari penduduknya udah di wajar
bisa buka stadion buat penonton
indonesia penduduknya di ribut
microchipnya magnet

12000.

‘beberapa’ ‘minggu’  ‘setelah’
‘mudik’  ‘itu’  ‘bunda’  ‘rada’
‘cemas’  ‘sih’  ‘aku’  ‘keluar’
‘karena’ ‘emang’ ‘data’ ‘pasien’
‘covid’ ‘naik’ ‘terus’ ‘makanya’
‘yda’ “‘disuruh’ ‘cpt’ ‘vaksin’ ‘gini’
‘jd” ‘keder’ ‘mau’ ‘brgkat’ ‘jogja’
‘pdhl’ ‘bulan’ ‘lagi’

beberapa minggu setelah mudik itu
bunda rada cemas sih aku keluar
karena emang data pasien naik terus
makanya
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Lampiran 6. Data tweet Hasil preprocessing

No tweet
1 pemerintah sdh sgt pol an siang amp mlm u melawan wabah kita hrs gimana jgn
" | ngeyel tingkatkan disiplin segera
ga usah ngiri sama hungaria mereka lebih dari penduduknya udah di wajar bisa
2. | buka stadion buat penonton indonesia penduduknya di ribut microchipnya mag-
net
3 kurva naik blm kebagian harus demi cuan bayar cicilan jujur pergi takut liburan
" | kerja kenyataan nanti tidak seindah
aku masih kena gejalanya batuk flu ilang penciuman beberapa hari ga mungkin
4. | gejalaku lebih berat kena kmaren sebelum gejalanya lebih parah dibanding in-
tinya ikhtiar
5. | apresiasi telah menjaga memastikan ikut panutan
6 syaratnya apa saja nih
" | dikutip dari
7. | semoga usaha ini akan percepatkan Kkita untuk diberi
g menteri luar negeri toshimitsu motegi mengumumkan pada konferensi pers pada
" | tgl jun bahwa jepang akan memberikan co...
9 kurva naik Ig aing blm jg kebagian tp lusa harus bgkt yah demi cuan utk bayar
" | cicilan jujur pergi...
siapa bilang sehabis bisa lepas masker dan abai
10.
bisa mengurangi risiko terinfeksi penyakit h..
547 beberapa minggu setelah mudik itu bunda rada cemas sih aku keluar karena

emang data pasien naik terus maka...
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Lampiran 7. Hasil Update Kecepatan Partikel pada Iterasi-3

vy
P3| 0.0429 | 0.1336 | 0.2353 | 0.2059 0.1095 | 0.2255 | 0.1011 | -0.1457 | 0.3056 | 0.1610
Ps | 0.0573 | 0.2321 | 0.0765 | 0.4534 0.2513 | 0.0587 | 0.0870 | 0.2303 | 0.2555 | 0.3495
Ps | 0.6917 | 0.5695 | -0.0240 | 0.0209 0.4063 | 0.1326 | 0.2937 | 0.4213 | 0.2693 | 0.5391
p7 | -0.0821 | 0.4162 | -0.0686 | 0.3099 0.1317 | 0.1132 | -0.0901 | -0.2559 | 0.1745 | 0.2096
Ps | 0.6195 | 0.3935 | 0.4147 | 0.5006 | -0.1046 | 0.6176 | 0.1103 | 0.2963 | 0.1458 | 0.1628
Po | 0.3377 | 0.6801 | 0.5977 | 0.3573 0.1530 | 0.4407 | 0.3678 | 0.6178 | 0.1118 | 0.1606
P1io| 0.5088 | 0.2745 | 0.1054 | 0.2190 0.4331 | 0.3448 | -0.0071 | 0.1505 | 0.1368 | -0.0936
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Lampiran 8. Hasil Update Posisi Partikel pada Iterasi-3

©
X3

P3| 1.7964 | 1.3325 | 1.3021 | 1.6582 | 0.8121 | 1.4684 | 1.2884 | 1.4694 | 0.8199 | 1.4906

Ps | 1.5509 | 1.0189 | 1.4907 | 1.5653 | 1.1267 | 1.5594 | 1.1942 | 1.8159 | 1.9584 | 0.8149

Ps | 1.9738 | 2.0906 | 1.3688 | 1.3491 | 0.8872 | 1.1649 | 0.9236 | 1.4627 | 1.0453 | 1.7254

pP7 | 0.7226 | 0.8557 | 1.2659 | 1.4379 | 1.0220 | 1.1005 | 1.1901 | 1.2638 | 1.5817 | 1.0235

Pg | 1.7154 | 0.9013 | 1.2121 | 1.8344 | 1.2307 | 1.9802 | 1.7083 | 1.0858 | 1.7964 | 0.7075

Po | 0.9502 | 1.8602 | 2.0847 | 0.8859 | 1.4331 | 1.2345| 0.9643 | 1.6959 | 1.6974 | 1.5897

P1o| 1.3835 | 1.3150 | 1.4694 | 1.0207 | 1.3365 | 0.7285 | 0.7905 | 1.0390 | 1.7686 | 1.2196
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Lampiran 9. Nilai Sigmoid Partikel untuk Iterasi-3

Sigmoid
Ps | 0.5107 | 0.5333 | 0.5585 | 0.5513 | 0.5273 | 0.5561 | 0.5253 | 0.4636 | 0.5758 | 0.5402
Ps | 0.5143 | 0.5578 | 0.5191 | 0.6114 | 0.5625 |0.5147 | 0.5217 | 0.5573 | 0.5635 | 0.5865
Pe | 0.6663 | 0.6386 | 0.4940 | 0.5052 | 0.6002 | 0.5331 | 0.5729 | 0.6038 | 0.5669 | 0.6316
P7 | 0.4795 | 0.6026 | 0.4829 | 0.5769 | 0.5329 | 0.5283 | 0.4775 | 0.4364 | 0.5435 | 0.5522
Pg | 0.6519 | 0.6120 | 0.6053 | 0.6262 | 0.4849 | 0.6518 | 0.5353 | 0.5781 | 0.5435 | 0.5596
Po | 0.5836 | 0.6638 | 0.6451 | 0.5884 | 0.5382 | 0.6084 | 0.5909 | 0.6497 | 0.5279 | 0.5401
P1o| 0.6245 | 0.5682 | 0.5263 | 0.5545 | 0.6066 | 0.5854 | 0.4982 | 0.5375 | 0.5341 | 0.4766
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Lampiran 10. Nilai H,,

ap

kelas sentimen, dan emosi sentimen

tweet Hpap class emotion
1 0.0408 positive unknown
2 0.0312 negative unknown
3 0.0408 positive unknown
4 0.2000 positive unknown
5 0.0185 positive unknown
6 0.0246 positive unknown
7 0.1481 positive unknown
8 0.1310 positive unknown
9 0.1770 negative unknown
10 0.1388 positive surprise
11 0.1861 joy positive
12 0.0056 unknown positive
13 0.0255 unknown positive
14 0.1805 unknown positive
15 0.1202 unknown positive
16 0.0392 unknown positive
17 0.1892 unknown positive
18 0.1996 unknown positive
19 0.2198 unknown positive
20 0.1374 unknown positive
21 0.1707 anger negative
22 0.0819 anger positive
23 0.1693 joy negative
24 0.0571 unknown positive
25 0.1419 unknown positive
26 0.2245 unknown positive
27 0.1240 unknown positive
28 0.0699 unknown positive
29 0.2633 unknown positive
30 0.1332 unknown positive
2547 0.2500 positive unknown
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