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Lampiran 1. Data Jumlah Kasus Tetanus Neonatorum di Indonesia Tahun 2019 

Provinsi Y X1 X2 X3 X4 X5 

Aceh 0 18,3 56,8 1,7 78,5 82,1 

Sumatera Utara 0 0,1 0,1 0 82,1 83,6 

Sumatera Barat 0 11,6 46,6 1,7 78,4 80 

Riau 0 4,3 29,5 1,3 82,8 75,2 

Jambi 2 25,9 70,7 1,7 97,3 85,5 

Sumatera Selatan 5 41,7 84,5 2,1 95,3 91 

Bengkulu 0 17,1 58,5 1,5 87,5 87,7 

Lampung 1 4,1 25,4 1,1 93,2 93,7 

Kep. Bangka Belitung 0 0 0 0 86,9 84,4 

Kepulauan Riau 0 13,3 46,1 1,4 81,5 79,2 

DKI Jakarta 0 18,2 80,9 3,3 103,6 103,8 

Jawa Barat 0 57,6 103 1,1 98,9 96,9 

Jawa Tengah 0 13,7 64,7 3,3 97,1 99,4 

DI Yogyakarta 0 0,2 87,7 4 74,3 74,7 

Jawa Timur 0 2,6 76,3 51,9 90,3 95,9 

Banten 0 44,1 91,7 3,6 95,9 95 

Bali 0 0 45,1 3,2 95 98 

Nusa Tenggara Barat 0 27,7 73,4 1,2 94,9 95,8 

Nusa Tenggara Timur 0 14,6 28 0,7 53,4 61 

Kalimantan Barat 5 15,5 46,4 1,9 84 72,5 

Kalimantan Tengah 0 29,1 50,8 0,8 84,5 65,2 

Kalimantan Selatan 0 16,9 55,6 0,9 78 77,9 

Kalimantan Timur 1 0,4 1,4 0,1 84,6 85,3 

Kalimantan Utara 0 3,9 23,9 5,9 101,2 98,9 

Sulawesi Utara 0 40,4 57,9 6,4 84,4 84,7 

Sulawesi Tengah 0 34,7 116,7 3 79,7 78 

Sulawesi Selatan 1 41 69,5 1 83,4 85,7 

Sulawesi Tenggara 0 27 55,8 1 70,5 81 

Gorontalo 0 58,2 68,2 0,8 73,9 80,5 

Sulawesi Barat 0 21,6 40,9 0,7 68 72,7 

Maluku 0 21,3 32,6 1 68,7 50,8 

Maluku Utara 0 49,4 63,5 2,4 73 68,6 

Papua Barat 2 3,3 13,3 0,6 54,9 55,4 

Papua 0 17,8 29,1 0,5 37,1 46,6 

𝑌   : Jumlah kasus tetanus Neonatorum di Indonesia tahun 2019 

𝑋1 : Persentase cakupan Imunisasi TT1 Pada ibu hamil 

𝑋2 : Persentase cakupan imunisasi TT2+ pada ibu hamil 

𝑋3 : Persentase cakupan imunisasi TT5 pada wanita usia subur (WUS) 

𝑋4 : Persentase cakupan kunjungan antenatal empat kali (K4) 

𝑋5 : Persentase cakupan persalinan di fasilitas pelayanan kesehatan 

Keterangan : pada 𝑋2, 𝑋4, dan 𝑋5 yang cakupannya lebih dari 100% mungkin saja terdapat ibu hamil 

yang belum terdaftar di kota tersebut. 
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Lampiran 2. Uji Distribusi Poisson 

Data Frekuensi 
Frekuensi 

kumulatif 
Fn F0 Fn-F0 |Fn-F0| 

0 27 27 0.794118 0.606531 -0.18759 0.187587 

1 3 30 0.882353 0.909796 0.027443 0.027443 

2 2 32 0.941176 0.985612 0.044436 0.044436 

5 2 34 1 0.999986 -1.4E-05 1.42E-05 

 

Tabel nilai kritis uji Kolmogorov-Smirnov 
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Lampiran 3. Uji Overdispersi 

Call:  glm(formula = y ~ x1 + x2 + x3 + x4 + x5, family = "poisson") 
 
Coefficients: 
(Intercept)     x1         x2           x3         x4         x5   
 -3.0661933  0.0002193  0.0025091  -0.2016148  0.1078043  -0.0799635   
 
Degrees of Freedom: 33 Total (i.e. Null);  28 Residual 
Null Deviance:     61.3  
Residual Deviance: 50.91  AIC: 81.1 
> db <- 28 
> for(i in 1:length(y)) 
+ {l_regression[i]<-- exp( -3.0661933 + (0.0002193)*x1[i] + (0.00250
91)*x2[i] + (-0.2016148)*x3[i] + (0.1078043)*x4[i] + (-0.0799635)*x5
[i]) +y[i]*(-3.0661933 + (0.0002193)*x1[i] + (0.0025091)*x2[i] + (-0
.2016148)*x3[i] + (0.1078043)*x4[i] + (-0.0799635)*x5[i])-log(factor
ial(y[i]))} 
> l_reg<-sum(l_regression) 
> l_reg 
[1] -34.54853 
> #log likelihood for regression model# 
> for(i in 1:length(y)) 
+ {l_saturated[i]<-y[i]*try(log(y[i]),T)-y[i]-log(factorial(y[i]))}  
> l_sat<-sum(l_saturated,na.rm=T) 
> l_sat 
[1] -9.09431 
> D <--2*(l_reg-l_sat) 
> D 
[1] 50.90843 
> disp <- D/db 
> disp 
[1] 1.818158 
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Lampiran 4. Uji Multikolinieritas 

> library('car') 
> reg <- lm(y~x1+x2+x3+x4+x5) 
> vif(reg) 
    x1       x2       x3       x4       x5  
2.075437 2.331945 1.275077 4.996712 5.187952  
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Lampiran 5. Hasil Estimasi Parameter 
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Lampiran 6. Pengujian Simultan Parameter Model 

> lh1 <- sum(y * mu - pi * log(factorial(y)) + (pi-1)/(2*pi)*mu + (p
i - 1)/2 * log(2*3.14159) + 1/2 *log(pi) - pi * exp(mu/pi)) 

> lh0 <- sum(y * b[1] - 1 * log(factorial(y)) + (1-1)/(2*1)*b[1] + (
1 - 1)/2 * log(2*3.14159) + 1/2 *log(pi) - 1 * exp(b[1]/1)) 

> G2  <- -2*(lh0-lh1) 
> G2 
[1] 32.3854 

 

 

 

 

 

 


