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Lampiran 1. Hasil proses training RBF untuk masing-masing modul

a. ASE-50-ATF/17 (EFG mc-Si)
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c. BP Solar BP-585 (c-Si)
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d. AstroPower AP-8225 (thin film Si)
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Lampiran 2. Struktur RBF yang optimal untuk setiap jenis modul

a. ASE-50-ATF/17 (EFG mc-Si)
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b. Kyocera KC-80 (wafer mc-Si)
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c. BP Solar BP-585 (c-Si)
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d. AstroPower AP-8225 (thin film Si)
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Lampiran 3. Matriks weight W1, W2 dan bias b1, b2 untuk struktur RBF masing-masing

modul

a. ASE-50-ATF/17 (EFG mc-Si)
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c. BP Solar BP-585 (c-Si)
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Lampiran 6. Tipikal grafik selama proses training pada masing-masing modul
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Lampiran 7. Matriks weight W1, W2 dan bias bz, b2 pada jaringan TFFN
a. ASE-50-ATF/17 (EFG mc-Si)
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d. AstroPower AP-8225 (thin film Si)
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Lampiran 8. Hasil validasi daya maksimum untuk masing-masing modul dengan
metode TFFN

a. ASE-50-ATF/17 (EFG mc-Si)
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c. BP Solar BP-585 (c-Si)
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d. AstroPower AP-8225 (thin film Si)
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Lampiran 9. Hasil training dan validasi dengan metode ANFIS

a. ASE-50-ATF/17 (EFG mc-Si)
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