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Lampiran 2 Surat permohonan meneliti Rumah Sakit Bhayangkara 
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Lampiran 3 Permohonan data penelitian universitas hasanuddin 
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Lampiran 4 Lembar perbaikan skripsi 
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Lampiran 5 Kuesioner penelitian/Data Primer 

Kuesioner Demam Berdarah 

Yth. Bapak/Ibu Calon Responden Penelitian Di 

Tempat 

Saya dari mahasiswa departemen Teknik Informatika a.n Muhammad 

Wahyudi Rusli Sumara sedang melaksanakan penelitian dengan judul “Analisis 

Data Mining Penyakit Demam Berdarah menggunakan Teknik Klasterisasi dan 

Asosiasi”. Penelitian ini di latar belakangi oleh meningkatnya kasus penyakit 

demam berdarah ini di Kota Makassar pada Tahun 2019-2021 yang dimana 

penyebab meningkatnya kasus ini antara lain tempat perkembangbiakan yaitu 

lingkungan-lingkungan yang kotor, genangan air, rumah dekat Sungai atauapun 

dekat pembuangan tempat sampah, dan juga kepadatan lingkungan rumah. 

Sehubungan dengan hal tersebut, peneliti akan melakukan pengumpulan data 

kepada pasien penyakit demam berdarah yang pernah mengalami ataupun yang 

sedang lagi dirawat di Rumah Sakit Bhayangkara dengan menggunakan Kuesioner. 

Tujuan dari penelitian ini adalah mengetahui keterkaitan antar variabel(kebiasaan) 

dan juga pengelompokkan karakteristik penyakit demam berdarah di Kota 

Makassar. Manfaat dari penelitian ini adalah dapat membantu dalam menganalisis 

serta solusi dalam pengelompokkan daerah penyebaran demam berdarah dan 

permasalahan demam berdarah baik keterkaitan pola terjadinya demam berdarah, 

sehingga dapat memberikan informasi dasar untuk mengambil tindakan 

pencegahan kasus demam berdarah di Kota Makassar. 

Kami mengharapkan partisipasi anda dalam penelitian yang kami lakukan, 

kami menjamin kerahasiaan dan identitas anda. Informasi yang anda berikan hanya 

sematamata digunakan untuk penelitian ini dan tidak digunakan untuk maksud yang 

lain.  

Apabila bapak/ibu ibu bersedia menjadi responden, anda dapat mengisi 

pertanyaan di bagian berikutnya. Jika ada pertanyaan, silahkan menghubungi di 

email: 

- sumaramwr17d@student.unhas.ac.id 

mailto:sumaramwr17d@student.unhas.ac.id
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*CATATAN : Kami Menyediakan Go-Pay/OVO/DANA/Pulsa dengan total 500k 

bagi yang beruntung dan telah mengisi kuesioner. 

Terima Kasih. 

*Wajib 

1. No.Handphone * 

Silakan cantumkan Nomor HP yang aktif. Nomor tersebut akan digunakan untuk 

mengirim Go-Pay/OVO/DANA/Pulsa. 

 ................................................................................................................................  

Identitas Pasien 

2. Tanggal Lahir  * 

 ........................................................................................................................  

Contoh : 7 Januari 2019 

3. Umur (dalam tahun dan bulan) * 

 

 ........................................................................................................................  

4. Tinggi Badan (dalam cm) * 

 ........................................................................................................................  

5. Berat badan (dalam kg) 

 

 ........................................................................................................................  

6. Jenis Kelamin * 

 Laki-laki 

 Perempuan 

7.  Alamat tinggal * 

 ........................................................................................................................  

8.  Kelurahan * 

 ........................................................................................................................  

9.  Kecamatan * 

 ........................................................................................................................  

 

10. Pekerjaan Orang Tua * 
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 PNS 

 TNI/POLRI 

 Karyawan Swasta 

 Wiraswasta 

 BUMN 

 Yang lain:  ...................  .....................................  

11. Pendapatan Orang Tua * 

 < 2.500.000 

 2.500.000 – 5.000.000 

 5.000.000 – 10.000.000 

 > 10.000.000 

Riwayat Kesehatan 

Beberapa pertanyaan di bawah ini berkaitan dengan riwayat-riwayat Kesehatan 

pasien serta keluarga 

12. Apakah ciri seseorang terkena DBD adalah demam tinggi mendadak selama 

2 – 7 hari dan terdapat bitnik-bintik merah pada kulitnya? * 

 Ya 

 Tidak 

13. Apakah anda pernah menderita demam berdarah? * 

 Ya  

 Tidak  

14. Apakah terdapat anggotan keluarga yang pernah menderita demam berdarah 

selama kurun waktu 6 bulan? * 

 Ya 

 Tidak  

 Yang lainnya :  ............  .....................................  

15. Jika ya, keadaan penderita tersebut saat ini: * 

 Sehat 

 Masih menderita sakit akibat komplikasi penyakit DBD 

 Meninggal dunia 
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16. Apakah pasien pernah menerima vaksin/imunisasi dengvaxia (CYD-TDV) 

untuk mencegah penyakit DBD? * 

 Ya 

 Tidak 

17. Apa pasien pernah di opname sebelumnya? * 

 Ya 

 Tidak 

18. Jika pernah, opnamenya karena penyakit apa saja? 

 ............................................  ..................................... 

 ............................................  

Kondisi lingkungan rumah  

Pertanyaan di bawah berkaitan dengan kondisi lingkungan rumah responden 

19. Berapa luas rumah tempat tinggal pasien? * 

 < 36 m2 

 36 – 54 m2 

 54 – 120 m2 

 120 m2 

20. Berapa jumlah kamar tidur didalam rumah? * 

 ............................................  ..................................... 

 ............................................  

21. Berapa jumlah orang tinggal didalam rumah? * 

 ........................................................................................................................  

22. Apakah disekitar rumah terdapat genangan air atau rumah yang saling 

berdekatan/padat? * 

 Ya  

 Tidak 

23. Apakah anda memiliki jendela dan ventilasi serta memasangkannya kawat 

dirumah anda? * 

 Ya 

 Tidak 
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Lampiran 6 Source code clustering 

import numpy as np 

import pandas as pd 

import re 

import matplotlib.pyplot as plt 

import plotly.graph_objs as go 

import seaborn as sns 

from tqdm import tqdm 

from sklearn.preprocessing import StandardScaler 

from sklearn.metrics import silhouette_score 

from sklearn.cluster import KMeans 

from sklearn.preprocessing import PowerTransformer 

from google.colab import drive 

drive.mount('/content/gdrive') 

from google.colab import drive 

drive.mount('/content/gdrive') 

df.head() 

df = df.drop(['Timestamp', 

        'No.Handphone', 

        'Tanggal Lahir', 

        'Alamat (mohon sertakan nama kelurahan dan 

kecamatan)', 

        'Apa pasien pernah di opname sebelumnya?'], 

        axis=1) 

df.head() 

df = df.rename(columns = { 

    'Umur (dalam tahun dan bulan)': 'umur', 

    'Ciri seseorang terkena DBD adalah demam tinggi mendadak 

2-7 hari dan terdapat bintik-bintik merah pada kulit.': 

'ciri-ciri terkena DBD', 

    'Apakah terdapat anggota keluarga yang pernah menderita 

demam berdarah selama kurun waktu 6 bulan?': 'riwayat DBD 

orang serumah', 

    'Jika ya, keadaan penderita tersebut saat ini :': 

'penyakit lainnya', 

    'Apakah Pasien pernah menerima vaksin/imunisasi 

Dengvaxia (CYD-TDV) untuk mencegah penyakit demam 

berdarah?': 'riwayat vaksin CYD', 

    'Jika pernah, opnamenya karena penyakit apa saja? ': 

'penyakit opname', 

    'Berapa Luas rumah tempat tinggal pasien?': 'luas 

rumah', 

    'berapa jumlah kamar tidur dirumah?': 'jumlah kamar', 
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    'berapa jumlah orang yang tinggal di dalam rumah?': 

'jumlah orang', 

    'Apakah disekitar rumah ada genangan air atau rumah yang 

saling berdekatan?': 'genangan air sekitar', 

    'Apakah jendela dan ventilasi rumah anda dipasangkan 

kawat?' : 'ventilasi', 

    'Apakah anda pernah menderita demam berdarah?': 'Pernah 

DBD', 

 

}) 

df['Jenis Kelamin'] = df['Jenis Kelamin'].replace('laki-

Laki', 'Laki-Laki') 

df.head() 

data_status_gizi_laki['Tahun'] = 

data_status_gizi_laki['Tahun'].replace(np.nan, 0) 

data_status_gizi_perempuan['Tahun'] = 

data_status_gizi_perempuan['Tahun'].replace(np.nan, 0) 

df= df.replace(np.nan, 'Tidak Pernah') 

df.head() 

# 1. TRANSFORMASI KOLOM UMUR 

 

age = df['umur'].str.split(r'(\d+)', expand = True) 

age = age.replace([None], '0') 

tinggi = df['Tinggi Badan (dalam cm)'].str.split(r'(\d+)', 

expand = True) 

tinggi = tinggi.replace([None], '0') 

berat = df['Berat badan (dalam kg)'].str.split(r'(\d+)', 

expand = True) 

berat = berat.replace([None], '0') 

 

df['Tahun'] = age[1] 

df['Tinggi Badan (dalam cm)'] = tinggi[1] 

df['Berat badan (dalam kg)'] = berat[1] 

df['Bulan'] = age[3] 

 

df = df.astype({"Tahun": float, "Bulan": float, "Tinggi 

Badan (dalam cm)": float, "Berat badan (dalam kg)": float}) 

 

df.head() 

# df['Jenis Kelamin'] 

 

jk = df['Jenis Kelamin'].unique() 

print('Total JK: {} \n{}\n'.format(len(jk), jk)) 

# 2. MENAMBAH KOLOM 'STATUS GIZI' 

 

# Hitung Nilai IMT menggunakan rumus (IMT = Berat/Tinggi^2) 
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df['IMT'] = np.round(df['Berat badan (dalam 

kg)']/(df['Tinggi Badan (dalam cm)'] * df['Tinggi Badan 

(dalam cm)'] / 10000), 2) 

 

# Menentukan nilai Status Gizi tiap data 

 

def count_z_score(jenis_kelamin, tahun, bulan, imt): 

  def count_z(idx): 

      if (imt > status_gender['Median'][idx[0]]): 

        z = (imt - status_gender['Median'][idx[0]]) / 

(status_gender['+1 SD'][idx[0]] - 

status_gender['Median'][idx[0]]) 

      else: 

        z = (imt - status_gender['Median'][idx[0]]) / 

(status_gender['Median'][idx[0]] - status_gender['-1 

SD'][idx[0]]) 

      return z 

 

  if jenis_kelamin == 'Laki-Laki': 

    status_gender = data_status_gizi_laki.copy() 

  else: 

    status_gender = data_status_gizi_perempuan.copy() 

 

  if (tahun < 5): 

    tahun = tahun * 12 

    bulan = tahun + bulan 

    index = status_gender.index[status_gender['Bulan'] == 

bulan].tolist() 

    z_score = count_z(index) 

  else: 

    index = status_gender.index[(status_gender['Tahun'] == 

tahun) & (status_gender['Bulan'] == bulan)].tolist() 

    if ((tahun == 5) & (bulan == 0)): 

      index = status_gender.index[(status_gender['Tahun'] == 

5) & (status_gender['Bulan'] == 1)].tolist() 

      index[0] = index[0] - 1 

    z_score = count_z(index) 

  return z_score 

 

# z_score = np.round(count_z_score('Perempuan', 10, 0, 

19.6), 2) 

# print(z_score) 

# print(df['Jenis Kelamin'][i]) 

# print(int(df['tahun'][i])) 

# print(int(df['bulan'][i])) 
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# print(df['IMT'][i]) 

 

status_gizi = [] 

i = 0 

for imt in df['IMT']: 

  z_score = np.round(count_z_score(df['Jenis Kelamin'][i], 

int(df['Tahun'][i]), int(df['Bulan'][i]), df['IMT'][i]), 2) 

 

  if (int(df['Tahun'][i]) < 5): 

    if (z_score < -3): 

      status = "Gizi buruk" 

    elif ((z_score > -3) & (z_score < -2)): 

      status = "Gizi kurang" 

    elif ((z_score >= -2) & (z_score < 1)): 

      status = "Gizi baik" 

    elif ((z_score >= 1) & (z_score < 2)): 

      status = "Berisiko gizi lebih" 

    elif ((z_score >= 2) & (z_score < 3)): 

      status = "Gizi lebih" 

    elif ((z_score) >= 3): 

      status = "Obesitas" 

  else: 

    if ((z_score >= -3) & (z_score < -2)): 

      status = "Gizi kurang" 

    elif ((z_score >= -2) & (z_score < 1)): 

      status = "Gizi baik" 

    elif ((z_score >= 1) & (z_score < 2)): 

      status = "Gizi lebih" 

    elif ((z_score) >= 2): 

      status = "Obesitas" 

 

  # print("IMT = ", imt, ", Z score = ", z_score) 

  status_gizi.append(status) 

  i += 1 

 

df['Status Gizi'] = status_gizi 

df.head() 

df['riwayat DBD orang serumah'] = df['riwayat DBD orang 

serumah'].replace(['Ada tapi cuma 1 minggu','1 minggu', '4 

tahun lalu', ""], 

                                                       ['Ya'

, 'Ya', 'Ya','Ya']) 

daftar_opname = [] 

for i in df['penyakit opname']: 

  to_list = re.split(', ', i.upper()) 

  daftar_opname.append(to_list) 
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df['penyakit opname'] = daftar_opname 

df.head() 

opname = df['penyakit opname'].explode().unique() 

 

for op in opname: 

  if op == 'Tidak Pernah': 

    continue 

  new_col = [] 

  for row in df['penyakit opname']: 

    if op in row: 

      new_col.append('Ya') 

    else: 

      new_col.append('Tidak') 

  df[op + ' (opname)'] = new_col 

 

df.head() 

data = df.loc[df['Pernah DBD'] == 'Ya'].copy() 

data_perkota = data.copy() 

data_perkota['Jumlah DBD'] = data_perkota['umur'] 

data_perkota = data_perkota.groupby('Kab/Kota').agg({ 

        'Jumlah DBD':'count', 

}) 

data_perkota 

data = data.loc[data['Kab/Kota'].isin(['Makassar', 'Gowa', 

'Jeneponto', 'Maros', 'Pangkep', 'Takalar'])] 

l=data.columns 

kolom = [] 

persentase = [] 

 

for i in l: 

    res=data[i].value_counts(normalize=True)*100 

    if ('opname' in i or 'orang serumah' in i or i == 

'riwayat DBD orang serumah'): 

      kolom.append(i) 

      split = str(res).split()[0:4] 

      split[1] = str(round(float(split[1]), 3)) + '%' 

      x = ' '.join(split) 

      persentase.append(x) 

      if res.iloc[0]>=80: 

          del data[i] 

 

df = pd.DataFrame({'Penyakit':kolom, 

'Persentase':persentase}) 

 

data.head() 
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data['Kecamatan '] = data['Kecamatan 

'].replace(['Rappoccini','Tamalate ', 'TAMALATE', 

'Tamalanrea ', 'Tamalanrea Jaya', 'Somba opu', 'KEC. 

MAMAJANG', 'Panakukkang','Bontomarannu '], 

                                                    ['Rappoc

ini', 'Tamalate', 'Tamalate','Tamalanrea', 'Tamalanrea', 

'Somba Opu','Mamajang', 'Panakkukang', 'Bontomarannu' ]) 

#=============== CREATE DICTIONARY FOR OBJECT AND NUMERICAL 

COLUMNS ================# 

dict_cat = {} 

dict_num = {} 

 

for cat in data.select_dtypes(['object', 'category']): 

  if (cat == 'Kecamatan'): 

    continue 

  dict_cat[cat] = lambda x: x.value_counts().index[0] 

 

for num in data.select_dtypes(['int64','float64']): 

  if (num == 'Total'): 

    continue 

  dict_num[num] = ['mean'] 

 

#============ CREATE TABLE FOR EACH KECAMATAN ============# 

 

data['Total'] = data['umur'] 

data_perkecamatan = data.groupby('Kecamatan ').agg({ 

 

        'Total':'count', 

        **dict_num, 

        **dict_cat 

 

}) 

data_perkecamatan 

riwayat_col = ['riwayat vaksin CYD', 'penyakit lainnya', 

'riwayat DBD orang serumah', 'genangan air sekitar'] 

 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == 

'Ya'): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 
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  data_perkecamatan[k] = new_col 

 

riwayat_col = ['Status Gizi'] 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == 'Gizi 

baik'): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Status Gizi baik'] = new_col 

 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and (data[k][j] == 

'Berisiko gizi lebih' or data[k][j] == 'Gizi lebih' or 

data[k][j] == 'Obesitas')): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Status Gizi lebih'] = new_col 

 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and (data[k][j] == 

'Gizi kurang' or data[k][j] == 'Gizi buruk')): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Status Gizi kurang'] = new_col 

riwayat_col = ['Pendapatan Orang Tua'] 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 
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      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == '< 

2.500.000'): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Pendapatan ( < 2.500.000 )'] = new_col 

 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == 

'2.500.000 - 5.000.000'): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Pendapatan ( 2.500.000 - 5.000.000 )'] 

= new_col 

 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == 

'5.000.000 - 10.000.000'): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Pendapatan ( 5.000.000 - 10.000.000 )'] 

= new_col 

 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == '> 

10.000.000'): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Pendapatan ( > 10.000.000 )'] = new_col 

 

riwayat_col = ['luas rumah'] 
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for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == '< 36 

m^2'): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Luas rumah ( < 36 m^2 )'] = new_col 

 

riwayat_col = ['luas rumah'] 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == '36 - 

54 m^2'): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Luas rumah ( 36 - 54 m^2 )'] = new_col 

 

riwayat_col = ['luas rumah'] 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == '54 - 

120 m^2'): 

        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Luas rumah ( 54 - 120 m^2 )'] = new_col 

 

riwayat_col = ['luas rumah'] 

for k in riwayat_col: 

  new_col = [] 

  for i in data_perkecamatan.index: 

    total = 0 

    for j in data.index: 

      if (i == data['Kecamatan '][j] and data[k][j] == '> 

120 m^2'): 
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        total = total + 1 

    new_col.append(total) 

 

  data_perkecamatan['Luas rumah ( > 120 m^2 )'] = new_col 

data_perkecamatan = data_perkecamatan.droplevel(1, axis=1) 

data_perkecamatan = 

data_perkecamatan.rename(columns={'Total':'Jumlah DBD', 

'Total':'Jumlah DBD', 'jumlah kamar tidur':'Jumlah kamar 

(mean)', 'jumlah orang dalam rumah':'Jumlah orang di rumah 

(mean)', 'vaksin DBD':'Persentase anak telah DBD', 'riwayat 

DBD orang serumah':'Persentase kasus dengan riwayat DBD 

serumah', 'Status Gizi baik':'Persentase status gizi baik', 

'Status Gizi lebih':'Persentase status gizi lebih', 'Status 

Gizi kurang':'Persentase status gizi kurang'}) 

data_perkecamatan.index = data_perkecamatan.index + ' (' + 

data_perkecamatan['Kab/Kota'] + ')' 

data_perkecamatan = data_perkecamatan.drop(['Pendapatan 

Orang Tua', 'luas rumah', 'Kab/Kota', 'Kelurahan'], axis=1) 

data_perkecamatan.info() 

data_perkecamatan['Pendapatan ( < 2.500.000 )'] = 

(data_perkecamatan['Pendapatan ( < 2.500.000 

)']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['Pendapatan ( 2.500.000 - 5.000.000 )'] = 

(data_perkecamatan['Pendapatan ( 2.500.000 - 5.000.000 

)']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['Pendapatan ( 5.000.000 - 10.000.000 )'] = 

(data_perkecamatan['Pendapatan ( 5.000.000 - 10.000.000 

)']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['Pendapatan ( > 10.000.000 )'] = 

(data_perkecamatan['Pendapatan ( > 10.000.000 

)']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

 

data_perkecamatan['Luas rumah ( < 36 m^2 )'] = 

(data_perkecamatan['Luas rumah ( < 36 m^2 

)']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['Luas rumah ( 36 - 54 m^2 )'] = 

(data_perkecamatan['Luas rumah ( 36 - 54 m^2 

)']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['Luas rumah ( 54 - 120 m^2 )'] = 

(data_perkecamatan['Luas rumah ( 54 - 120 m^2 

)']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['Luas rumah ( > 120 m^2 )'] = 

(data_perkecamatan['Luas rumah ( > 120 m^2 

)']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 
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data_perkecamatan['riwayat vaksin CYD'] = 

(data_perkecamatan['riwayat vaksin 

CYD']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['Persentase kasus dengan riwayat DBD 

serumah'] = (data_perkecamatan['Persentase kasus dengan 

riwayat DBD serumah']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['genangan air sekitar'] = 

(data_perkecamatan['genangan air 

sekitar']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

 

data_perkecamatan['Persentase status gizi baik'] = 

(data_perkecamatan['Persentase status gizi 

baik']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['Persentase status gizi lebih'] = 

(data_perkecamatan['Persentase status gizi 

lebih']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan['Persentase status gizi kurang'] = 

(data_perkecamatan['Persentase status gizi 

kurang']/data_perkecamatan['Jumlah DBD']) * 100 

data_perkecamatan 

data_perkecamatan.info() 

data1 = data_perkecamatan.copy() 

cluster1 = data1[['Jumlah DBD', 'Tahun']] 

 

# ============= DATA TRANSFORMATION ============== # 

# preprocessing numerical 

 

scaler = StandardScaler() 

Num_features = 

cluster1.select_dtypes(include=['int64','float64']).columns 

scaler.fit(cluster1[Num_features]) 

cluster1[Num_features] = 

scaler.transform(cluster1[Num_features]) 

 

#OPTIONAL: Elbow plot with inertia 

#Elbow method to choose the optimal number of clusters 

# # ============= Function for plotting elbow curve 

=============== # 

def plot_elbow_curve_k_means(start, end, data): 

  sse = {} 

  score = {} 

 

  for k in (range(start, end+1)): 

    kmeans = KMeans(n_clusters=k, random_state=9) 

    preds = kmeans.fit_predict(data) 
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    sse[k] = kmeans.inertia_ # Inertia: Sum of distances of 

samples to their closest cluster center 

    score[k] = (round(silhouette_score(data, preds),4)) 

    print("For n_clusters = {}, silhouette score is 

{}".format(k, round(silhouette_score(data, preds), 4))) 

    print("For n_clusters = {}, SSE is {}".format(k, 

round(kmeans.inertia_, 4))) 

 

  sns.set_theme(style="whitegrid", palette="bright", 

font_scale=1.2) 

 

  plt.figure(figsize=(10, 5)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(sse.keys()), 

y=list(sse.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Elbow curve', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('SSE / Inertia', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

  plt.figure(figsize=(10, 5)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(score.keys()), 

y=list(score.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Graph Silhouette', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('Silhouette Score', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

# Plotting elbow curve for k=2 to k=10 

plot_elbow_curve_k_means(2,10,cluster1) 

#Actual Clustering 

kmeans = KMeans(n_clusters=4, random_state=9) 

preds = kmeans.fit_predict(cluster1) 

 

pd.Series(kmeans.labels_).value_counts() 

#new column for cluster labels associated with each subject 

cluster1['labels'] = kmeans.labels_ 

cluster1['Cluster'] = cluster1['labels'].map({0:'First', 

1:'Second',2:'Third',3: 'Fourth'}) 

 

# Order the cluster 

cluster1['Cluster'] = cluster1['Cluster'].astype('category') 
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cluster1['Cluster'] = 

cluster1['Cluster'].cat.reorder_categories(['First','Second'

,'Third', 'Fourth']) 

 

#============== INVERSE TRANSFORMATION FOR NUMERIC DATA 

================# 

 

cluster1[Num_features] = 

scaler.inverse_transform(cluster1[Num_features]) 

 

#=============== CREATE DICTIONARY FOR OBJECT AND NUMERICAL 

COLUMNS ================# 

dict_cat = {} 

dict_num = {} 

 

for cat in cluster1.select_dtypes('object'): 

  dict_cat[cat] = lambda x: x.value_counts().index[0] 

 

for num in cluster1.select_dtypes(['int64','float64']): 

  dict_num[num] = ['mean'] 

 

#============ CREATE TABLE FOR EACH CLUSTER ============# 

 

cluster1.rename(columns = {'labels':'Total'}, inplace = 

True) 

data_percluster = cluster1.groupby('Cluster').agg({ 

 

        'Total':'count', 

        **dict_num, 

        **dict_cat 

 

}).T 

 

data_percluster 

cluster1[cluster1['Cluster']== 'First'] 

cluster1[cluster1['Cluster']== 'Second'] 

cluster1[cluster1['Cluster']== 'Third'] 

cluster1[cluster1['Cluster']== 'Fourth'] 

cluster1 

cluster1_test = data1[['Jumlah DBD', 'Tahun']] 

 

# ============= DATA TRANSFORMATION ============== # 

# preprocessing numerical 

 

scaler = StandardScaler() 
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Num_features = 

cluster1_test.select_dtypes(include=['int64','float64']).col

umns 

scaler.fit(cluster1_test[Num_features]) 

cluster1_test[Num_features] = 

scaler.transform(cluster1_test[Num_features]) 

cluster1_test 

# Getting the values and plotting it 

f1 = cluster1_test['Jumlah DBD'].values 

f2 = cluster1_test['Tahun'].values 

X = np.array(list(zip(f1, f2))) 

plt.scatter(f1,f2 ,c='black', s=7) 

 

# Number of clusters 

k = 4 

# X coordinates of random centroids 

C_x = np.random.uniform(np.min(X), np.max(X), size=k) 

# Y coordinates of random centroids 

C_y = np.random.uniform(np.min(X), np.max(X), size=k) 

C = np.array(list(zip(C_x, C_y)), dtype=np.float32) 

print(C) 

# Euclidean Distance Caculator 

def dist(a, b, ax=1): 

    return np.linalg.norm(a - b, axis=ax) 

 

# Cluster Lables(0, 1, 2) 

clusters = np.zeros(len(X)) 

 

# Assigning each value to its closest cluster 

# jarak = [] 

for i in range(len(X)): 

  distances = dist(X[i], C) 

  cluster = np.argmin(distances) 

  clusters[i] = cluster 

  print(distances) 

from copy import deepcopy 

# To store the value of centroids when it updates 

C_old = np.zeros(C.shape) 

# Cluster Lables(0, 1, 2) 

clusters = np.zeros(len(X)) 

# Error func. - Distance between new centroids and old 

centroids 

error = dist(C, C_old, None) 

# Loop will run till the error becomes zero 

iter = 0 

while error != 0: 
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    # Assigning each value to its closest cluster 

    for i in range(len(X)): 

        distances = dist(X[i], C) 

        cluster = np.argmin(distances) 

        clusters[i] = cluster 

 

    # Storing the old centroid values 

    C_old = deepcopy(C) 

    # Finding the new centroids by taking the average value 

    for i in range(k): 

        points = [X[j] for j in range(len(X)) if clusters[j] 

== i] 

        C[i] = np.mean(points, axis=0) 

    error = dist(C, C_old, None) 

    iter += 1 

    # print('error : ', error) 

    print('iteration :', iter) 

    # print('previous centroid : \n', C_old) 

    print('centroid : \n', C, '\n') 

 

    if iter == 5: 

      break 

cluster2 = data1[['Persentase status gizi baik', 'Persentase 

status gizi lebih', 'Persentase status gizi kurang']] 

 

# ============= DATA TRANSFORMATION ============== # 

# preprocessing numerical 

 

scaler = StandardScaler() 

Num_features = 

cluster2.select_dtypes(include=['int64','float64']).columns 

scaler.fit(cluster2[Num_features]) 

cluster2[Num_features] = 

scaler.transform(cluster2[Num_features]) 

#OPTIONAL: Elbow plot with inertia 

#Elbow method to choose the optimal number of clusters 

# # ============= Function for plotting elbow curve 

=============== # 

def plot_elbow_curve_k_means(start, end, data): 

  sse = {} 

  score = {} 

 

  for k in (range(start, end+1)): 

    kmeans = KMeans(n_clusters=k, random_state=9) 

    preds = kmeans.fit_predict(data) 
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    sse[k] = kmeans.inertia_ # Inertia: Sum of distances of 

samples to their closest cluster center 

    score[k] = (round(silhouette_score(data, preds),4)) 

    print("For n_clusters = {}, silhouette score is 

{}".format(k, round(silhouette_score(data, preds), 4))) 

    print("For n_clusters = {}, SSE is {}".format(k, 

round(kmeans.inertia_, 4))) 

 

  sns.set_theme(style="whitegrid", palette="bright", 

font_scale=1.2) 

 

  plt.figure(figsize=(10, 5)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(sse.keys()), 

y=list(sse.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Elbow curve', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('SSE / Inertia', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

  plt.figure(figsize=(10, 5)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(score.keys()), 

y=list(score.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Graph Silhouette', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('Silhouette Score', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

# Plotting elbow curve for k=2 to k=10 

plot_elbow_curve_k_means(2,10,cluster2) 

#Actual Clustering 

kmeans = KMeans(n_clusters=3, random_state=9) 

preds = kmeans.fit_predict(cluster2) 

 

pd.Series(kmeans.labels_).value_counts() 

#new column for cluster labels associated with each subject 

cluster2['labels'] = kmeans.labels_ 

cluster2['Cluster'] = cluster2['labels'].map({0:'First', 

1:'Second',2:'Third'}) 

 

# Order the cluster 

cluster2['Cluster'] = cluster2['Cluster'].astype('category') 
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cluster2['Cluster'] = 

cluster2['Cluster'].cat.reorder_categories(['First','Second'

,'Third']) 

 

#============== INVERSE TRANSFORMATION FOR NUMERIC DATA 

================# 

 

cluster2[Num_features] = 

scaler.inverse_transform(cluster2[Num_features]) 

#=============== CREATE DICTIONARY FOR OBJECT AND NUMERICAL 

COLUMNS ================# 

dict_cat = {} 

dict_num = {} 

 

for cat in cluster2.select_dtypes('object'): 

  dict_cat[cat] = lambda x: x.value_counts().index[0] 

 

for num in cluster2.select_dtypes(['int64','float64']): 

  # dict_num[num] = ['mean', 'median', 'min', 'max'] 

  dict_num[num] = ['mean'] 

 

#============ CREATE TABLE FOR EACH CLUSTER ============# 

 

cluster2.rename(columns = {'labels':'Total'}, inplace = 

True) 

data_percluster = cluster2.groupby('Cluster').agg({ 

 

        'Total':'count', 

        **dict_num, 

        **dict_cat 

 

}).T 

 

data_percluster 

cluster2[cluster2['Cluster']== 'First'] 

cluster2[cluster2['Cluster']== 'Second'] 

cluster2[cluster2['Cluster']== 'Third'] 

cluster2 

 

cluster3 = data1[['Pendapatan ( < 2.500.000 )', 'Pendapatan 

( 2.500.000 - 5.000.000 )', 'Pendapatan ( 5.000.000 - 

10.000.000 )', 'Pendapatan ( > 10.000.000 )']] 

 

# ============= DATA TRANSFORMATION ============== # 

# preprocessing numerical 
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scaler = StandardScaler() 

Num_features = 

cluster3.select_dtypes(include=['int64','float64']).columns 

scaler.fit(cluster3[Num_features]) 

cluster3[Num_features] = 

scaler.transform(cluster3[Num_features]) 

#OPTIONAL: Elbow plot with inertia 

#Elbow method to choose the optimal number of clusters 

# # ============= Function for plotting elbow curve 

=============== # 

def plot_elbow_curve_k_means(start, end, data): 

  sse = {} 

  score = {} 

 

  for k in (range(start, end+1)): 

    kmeans = KMeans(n_clusters=k, random_state=9) 

    preds = kmeans.fit_predict(data) 

    sse[k] = kmeans.inertia_ # Inertia: Sum of distances of 

samples to their closest cluster center 

    score[k] = (round(silhouette_score(data, preds),4)) 

    print("For n_clusters = {}, silhouette score is 

{}".format(k, round(silhouette_score(data, preds), 4))) 

    print("For n_clusters = {}, SSE is {}".format(k, 

round(kmeans.inertia_, 4))) 

 

  sns.set_theme(style="whitegrid", palette="bright", 

font_scale=1.2) 

 

  plt.figure(figsize=(10, 5)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(sse.keys()), 

y=list(sse.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Elbow curve', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('SSE / Inertia', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

  plt.figure(figsize=(10, 5)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(score.keys()), 

y=list(score.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Graph Silhouette', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('Silhouette Score', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 
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  plt.plot() 

 

# Plotting elbow curve for k=2 to k=10 

plot_elbow_curve_k_means(2,10,cluster3) 

#Actual Clustering 

kmeans = KMeans(n_clusters=5, random_state=9) 

preds = kmeans.fit_predict(cluster3) 

 

pd.Series(kmeans.labels_).value_counts() 

#new column for cluster labels associated with each subject 

cluster3['labels'] = kmeans.labels_ 

cluster3['Cluster'] = cluster3['labels'].map({0:'First', 

1:'Second',2:'Third',3:'Fourth', 4:'Fifth'}) 

 

# Order the cluster 

cluster3['Cluster'] = cluster3['Cluster'].astype('category') 

cluster3['Cluster'] = 

cluster3['Cluster'].cat.reorder_categories(['First','Second'

,'Third', 'Fourth', 'Fifth']) 

 

#============== INVERSE TRANSFORMATION FOR NUMERIC DATA 

================# 

 

cluster3[Num_features] = 

scaler.inverse_transform(cluster3[Num_features]) 

cluster3[cluster3['Cluster']== 'First'] 

cluster3[cluster3['Cluster']== 'Second'] 

cluster3[cluster3['Cluster']== 'Third'] 

cluster3[cluster3['Cluster']== 'Fourth'] 

cluster3[cluster3['Cluster']== 'Fifth'] 

#=============== CREATE DICTIONARY FOR OBJECT AND NUMERICAL 

COLUMNS ================# 

dict_cat = {} 

dict_num = {} 

 

for cat in cluster3.select_dtypes('object'): 

  dict_cat[cat] = lambda x: x.value_counts().index[0] 

 

for num in cluster3.select_dtypes(['int64','float64']): 

  # dict_num[num] = ['mean', 'median', 'min', 'max'] 

  dict_num[num] = ['mean'] 

 

#============ CREATE TABLE FOR EACH CLUSTER ============# 

 

cluster3.rename(columns = {'labels':'Total'}, inplace = 

True) 
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data_percluster = cluster3.groupby('Cluster').agg({ 

 

        'Total':'count', 

        **dict_num, 

        **dict_cat 

 

}).T 

 

data_percluster 

 

cluster4 = data1[['Luas rumah ( < 36 m^2 )', 'Luas rumah ( 

36 - 54 m^2 )', 'Luas rumah ( 54 - 120 m^2 )', 'Luas rumah ( 

> 120 m^2 )']] 

 

# ============= DATA TRANSFORMATION ============== # 

# preprocessing numerical 

 

scaler = StandardScaler() 

Num_features = 

cluster4.select_dtypes(include=['int64','float64']).columns 

scaler.fit(cluster4[Num_features]) 

cluster4[Num_features] = 

scaler.transform(cluster4[Num_features]) 

#OPTIONAL: Elbow plot with inertia 

#Elbow method to choose the optimal number of clusters 

# # ============= Function for plotting elbow curve 

=============== # 

def plot_elbow_curve_k_means(start, end, data): 

  sse = {} 

  score = {} 

 

  for k in (range(start, end+1)): 

    kmeans = KMeans(n_clusters=k, random_state=9) 

    preds = kmeans.fit_predict(data) 

    sse[k] = kmeans.inertia_ # Inertia: Sum of distances of 

samples to their closest cluster center 

    score[k] = (round(silhouette_score(data, preds),4)) 

    print("For n_clusters = {}, silhouette score is 

{}".format(k, round(silhouette_score(data, preds), 4))) 

    print("For n_clusters = {}, SSE is {}".format(k, 

round(kmeans.inertia_, 4))) 

 

  sns.set_theme(style="whitegrid", palette="bright", 

font_scale=1.2) 

 

  plt.figure(figsize=(10, 7)) 
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  ax = sns.lineplot(x=list(sse.keys()), 

y=list(sse.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Elbow curve', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('SSE / Inertia', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

  plt.figure(figsize=(10, 7)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(score.keys()), 

y=list(score.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Graph Silhouette', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('Silhouette Score', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

# Plotting elbow curve for k=2 to k=10 

plot_elbow_curve_k_means(2,10,cluster4) 

#Actual Clustering 

kmeans = KMeans(n_clusters=4,random_state=9) 

preds = kmeans.fit_predict(cluster4) 

 

pd.Series(kmeans.labels_).value_counts() 

#new column for cluster labels associated with each subject 

cluster4['labels'] = kmeans.labels_ 

cluster4['Cluster'] = cluster4['labels'].map({0:'First', 

1:'Second',2:'Third',3:'Fourth'}) 

 

# Order the cluster 

cluster4['Cluster'] = cluster4['Cluster'].astype('category') 

cluster4['Cluster'] = 

cluster4['Cluster'].cat.reorder_categories(['First','Second'

,'Third','Fourth']) 

 

#============== INVERSE TRANSFORMATION FOR NUMERIC DATA 

================# 

 

cluster4[Num_features] = 

scaler.inverse_transform(cluster4[Num_features]) 

#=============== CREATE DICTIONARY FOR OBJECT AND NUMERICAL 

COLUMNS ================# 

dict_cat = {} 

dict_num = {} 
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for cat in cluster4.select_dtypes('object'): 

  dict_cat[cat] = lambda x: x.value_counts().index[0] 

 

for num in cluster4.select_dtypes(['int64','float64']): 

  # dict_num[num] = ['mean', 'median', 'min', 'max'] 

  dict_num[num] = ['mean'] 

 

#============ CREATE TABLE FOR EACH CLUSTER ============# 

 

cluster4.rename(columns = {'labels':'Total'}, inplace = 

True) 

data_percluster = cluster4.groupby('Cluster').agg({ 

 

        'Total':'count', 

        **dict_num, 

        **dict_cat 

 

}).T 

 

data_percluster 

cluster4[cluster4['Cluster']== 'First'] 

cluster4[cluster4['Cluster']== 'Second'] 

cluster4[cluster4['Cluster']== 'Third'] 

cluster4[cluster4['Cluster']== 'Fourth'] 

 

cluster5 = data1[['Jumlah DBD', 'jumlah kamar', 'jumlah 

orang', 'genangan air sekitar']] 

 

# ============= DATA TRANSFORMATION ============== # 

# preprocessing numerical 

 

scaler = StandardScaler() 

Num_features = 

cluster5.select_dtypes(include=['int64','float64']).columns 

scaler.fit(cluster5[Num_features]) 

cluster5[Num_features] = 

scaler.transform(cluster5[Num_features]) 

#OPTIONAL: Elbow plot with inertia 

#Elbow method to choose the optimal number of clusters 

# # ============= Function for plotting elbow curve 

=============== # 

def plot_elbow_curve_k_means(start, end, data): 

  sse = {} 

  score = {} 
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  for k in (range(start, end+1)): 

    kmeans = KMeans(n_clusters=k, random_state=9) 

    preds = kmeans.fit_predict(data) 

    sse[k] = kmeans.inertia_ # Inertia: Sum of distances of 

samples to their closest cluster center 

    score[k] = (round(silhouette_score(data, preds),4)) 

    print("For n_clusters = {}, silhouette score is 

{}".format(k, round(silhouette_score(data, preds), 4))) 

    print("For n_clusters = {}, SSE is {}".format(k, 

round(kmeans.inertia_, 4))) 

 

  sns.set_theme(style="whitegrid", palette="bright", 

font_scale=1.2) 

 

  plt.figure(figsize=(10, 7)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(sse.keys()), 

y=list(sse.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Elbow curve', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('SSE / Inertia', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

  plt.figure(figsize=(10, 7)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(score.keys()), 

y=list(score.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Graph Silhouette', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('Silhouette Score', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

# Plotting elbow curve for k=2 to k=10 

plot_elbow_curve_k_means(2,10,cluster5) 

#Actual Clustering 

kmeans = KMeans(n_clusters=6,random_state=9) 

preds = kmeans.fit_predict(cluster5) 

 

pd.Series(kmeans.labels_).value_counts() 

#new column for cluster labels associated with each subject 

cluster5['labels'] = kmeans.labels_ 

cluster5['Cluster'] = cluster5['labels'].map({0:'First', 

1:'Second',2:'Third',3:'Fourth', 4:'Fifth', 5:'Sixth'}) 
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# Order the cluster 

cluster5['Cluster'] = cluster5['Cluster'].astype('category') 

cluster5['Cluster'] = 

cluster5['Cluster'].cat.reorder_categories(['First','Second'

,'Third','Fourth','Fifth','Sixth']) 

 

#============== INVERSE TRANSFORMATION FOR NUMERIC DATA 

================# 

 

cluster5[Num_features] = 

scaler.inverse_transform(cluster5[Num_features]) 

#=============== CREATE DICTIONARY FOR OBJECT AND NUMERICAL 

COLUMNS ================# 

dict_cat = {} 

dict_num = {} 

 

for cat in cluster5.select_dtypes('object'): 

  dict_cat[cat] = lambda x: x.value_counts().index[0] 

 

for num in cluster5.select_dtypes(['int64','float64']): 

  # dict_num[num] = ['mean', 'median', 'min', 'max'] 

  dict_num[num] = ['mean'] 

 

#============ CREATE TABLE FOR EACH CLUSTER ============# 

 

cluster5.rename(columns = {'labels':'Total'}, inplace = 

True) 

data_percluster = cluster5.groupby('Cluster').agg({ 

 

        'Total':'count', 

        **dict_num, 

        **dict_cat 

 

}).T 

 

data_percluster 

cluster5[cluster5['Cluster']== 'First'] 

cluster5[cluster5['Cluster']== 'Second'] 

cluster5[cluster5['Cluster']== 'Third'] 

cluster5[cluster5['Cluster']== 'Fourth'] 

cluster5[cluster5['Cluster']== 'Fifth'] 

cluster5[cluster5['Cluster']== 'Sixth'] 

 

cluster6 = data1[['riwayat vaksin CYD', 'Persentase kasus 

dengan riwayat DBD serumah']] 

 



147 

 

 

 

# ============= DATA TRANSFORMATION ============== # 

# preprocessing numerical 

 

scaler = StandardScaler() 

Num_features = 

cluster6.select_dtypes(include=['int64','float64']).columns 

scaler.fit(cluster6[Num_features]) 

cluster6[Num_features] = 

scaler.transform(cluster6[Num_features]) 

#OPTIONAL: Elbow plot with inertia 

#Elbow method to choose the optimal number of clusters 

# # ============= Function for plotting elbow curve 

=============== # 

def plot_elbow_curve_k_means(start, end, data): 

  sse = {} 

  score = {} 

 

  for k in (range(start, end+1)): 

    kmeans = KMeans(n_clusters=k, random_state=9) 

    preds = kmeans.fit_predict(data) 

    sse[k] = kmeans.inertia_ # Inertia: Sum of distances of 

samples to their closest cluster center 

    score[k] = (round(silhouette_score(data, preds),4)) 

    print("For n_clusters = {}, silhouette score is 

{}".format(k, round(silhouette_score(data, preds), 4))) 

    print("For n_clusters = {}, SSE is {}".format(k, 

round(kmeans.inertia_, 4))) 

 

  sns.set_theme(style="whitegrid", palette="bright", 

font_scale=1.2) 

 

  plt.figure(figsize=(10, 7)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(sse.keys()), 

y=list(sse.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Elbow curve', fontsize=18) 

  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('SSE / Inertia', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

  plt.figure(figsize=(10, 7)) 

  ax = sns.lineplot(x=list(score.keys()), 

y=list(score.values()), marker="o", dashes=False, 

color="blue") 

  ax.set_title('Graph Silhouette', fontsize=18) 
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  ax.set_xlabel('No of clusters', fontsize=14) 

  ax.set_ylabel('Silhouette Score', fontsize=14) 

  ax.set(xlim=(start-0.1, end+0.1)) 

  plt.plot() 

 

# Plotting elbow curve for k=2 to k=10 

plot_elbow_curve_k_means(2,10,cluster6) 

#Actual Clustering 

kmeans = KMeans(n_clusters=4,random_state=9) 

preds = kmeans.fit_predict(cluster6) 

 

pd.Series(kmeans.labels_).value_counts() 

#new column for cluster labels associated with each subject 

cluster6['labels'] = kmeans.labels_ 

cluster6['Cluster'] = cluster6['labels'].map({0:'First', 

1:'Second',2:'Third',3:'Fourth'}) 

 

# Order the cluster 

cluster6['Cluster'] = cluster6['Cluster'].astype('category') 

cluster6['Cluster'] = 

cluster6['Cluster'].cat.reorder_categories(['First','Second'

,'Third','Fourth']) 

 

#============== INVERSE TRANSFORMATION FOR NUMERIC DATA 

================# 

 

cluster6[Num_features] = 

scaler.inverse_transform(cluster6[Num_features]) 

#=============== CREATE DICTIONARY FOR OBJECT AND NUMERICAL 

COLUMNS ================# 

dict_cat = {} 

dict_num = {} 

 

for cat in cluster6.select_dtypes('object'): 

  dict_cat[cat] = lambda x: x.value_counts().index[0] 

 

for num in cluster6.select_dtypes(['int64','float64']): 

  # dict_num[num] = ['mean', 'median', 'min', 'max'] 

  dict_num[num] = ['mean'] 

 

#============ CREATE TABLE FOR EACH CLUSTER ============# 

 

cluster6.rename(columns = {'labels':'Total'}, inplace = 

True) 

data_percluster = cluster6.groupby('Cluster').agg({ 
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        'Total':'count', 

        **dict_num, 

        **dict_cat 

 

}).T 

 

data_percluster 

cluster6[cluster6['Cluster']== 'First'] 

cluster6[cluster6['Cluster']== 'Second'] 

cluster6[cluster6['Cluster']== 'Third'] 

cluster6[cluster6['Cluster']== 'Fourth'] 

join_table = pd.concat([cluster1,cluster2, cluster3, 

cluster4, cluster5, cluster6], axis=1) 

join_table 
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Lampiran 7 Frequent Itemset 

support itemsets 

0.91176470

6 

({'Ya berGejala'}) 

0.68627451 ({'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.68627451 ({'Tidak Pernah Ada Penderita'}) 

0.63725490

2 

({'Ya Pernah DBD'}) 

0.63725490

2 

({'Remaja akhir'}) 

0.62745098 ({'Normal'}) 

0.57843137

3 

({'pernhan Opname'}) 

0.49019607

8 

({'Laki-Laki'}) 

0.48039215

7 

({'DBD'}) 

0.44117647

1 

({'Tidak lokasi rumah normal'}) 

0.40196078

4 

({'Gaji2'}) 

0.38235294

1 

({'Tidak berkawat'}) 

0.31372549 ({'5 Penguni'}) 

0.22549019

6 

({'Pernah Vaksin'}) 

0.22549019

6 

({'Tipes'}) 

0.15686274

5 

({'Luas1'}) 

0.15686274

5 

({'2 Kamar'}) 

0.12745098 ({'Gowa'}) 

0.11764705

9 

({'Karyawan Swasta'}) 

0.78431372

5 

({'Makassar'}) 

0.77450980

4 

({'Tidak Pernah Vaksin'}) 

0.61764705

9 

({'Jendela/Ventilasi berkawat'}) 

0.31372549 ({'Keluarga Terkena DBD'}) 

0.28431372

5 

({'Sehat'}) 

0.15686274

5 

({'Makassar - Tamalate'}) 
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0.13725490

2 

({'Gaji1'}) 

0.55882352

9 

({'Ya ada genangan/lokasi dempet'}) 

0.42156862

7 

({'Tidak Pernah Opname'}) 

0.39215686

3 

({'Tidak Pernah'}) 

0.36274509

8 

({'BelumPernah DBD'}) 

0.50980392

2 

({'Perempuan'}) 

0.33333333

3 

({'PNS'}) 

0.23529411

8 

({'Luas2'}) 

0.21568627

5 

({'4 Penguni'}) 

0.17647058

8 

({'Kurus'}) 

0.18627451 ({'Dewasa awal'}) 

0.13725490

2 

({'Kelebihan Berat Badan'}) 

0.48039215

7 

({'Luas3'}) 

0.35294117

6 

({'3 Kamar'}) 

0.34313725

5 

({'Wiraswasta'}) 

0.10784313

7 

({'3 Penguni'}) 

0.17647058

8 

({'6 Penguni'}) 

0.20588235

3 

({'Makassar - Rappocini'}) 

0.21568627

5 

({'4 Kamar'}) 

0.20588235

3 

({'Gaji4'}) 

0.12745098 ({'Luas4'}) 

0.17647058

8 

({'5 Kamar'}) 

0.25490196

1 

({'Gaji3'}) 

0.62745098 ({'Keluarga Tidak DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.57843137

3 

({'Makassar', 'Keluarga Tidak DBD'}) 
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0.54901960

8 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.52941176

5 

({'Makassar', 'Keluarga Tidak DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.49019607

8 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Keluarga Tidak DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.46078431

4 

({'Makassar', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.41176470

6 

({'Makassar', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Keluarga Tidak DBD', 'Ya 

berGejala'}) 

0.68627451 ({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.62745098 ({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Ya berGejala'}) 

0.57843137

3 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.54901960

8 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin'}) 

0.62745098 ({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Keluarga Tidak DBD', 'Ya 

berGejala'}) 

0.57843137

3 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Keluarga Tidak 

DBD'}) 

0.52941176

5 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Ya berGejala'}) 

0.52941176

5 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Keluarga Tidak 

DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.54901960

8 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Keluarga 

Tidak DBD'}) 

0.49019607

8 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya 

berGejala'}) 

0.46078431

4 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Tidak Pernah 

Vaksin'}) 

0.49019607

8 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Keluarga 

Tidak DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.46078431

4 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Tidak Pernah 

Vaksin', 'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.41176470

6 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Tidak Pernah 

Vaksin', 'Ya berGejala'}) 

0.41176470

6 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Keluarga Tidak DBD', 

'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.60784313

7 

({'Ya Pernah DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.42156862

7 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Ya Pernah DBD'}) 

0.42156862

7 

({'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.48039215

7 

({'Makassar', 'Ya Pernah DBD'}) 

0.47058823

5 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD'}) 
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0.41176470

6 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Ya Pernah DBD', 'Ya 

berGejala'}) 

0.31372549 ({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya 

Pernah DBD'}) 

0.33333333

3 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Ya Pernah DBD'}) 

0.30392156

9 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya 

Pernah DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.24509803

9 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Tidak Pernah 

Vaksin', 'Ya Pernah DBD'}) 

0.23529411

8 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Ya Pernah DBD', 

'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.32352941

2 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Ya Pernah DBD', 

'Ya berGejala'}) 

0.42156862

7 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga 

Tidak DBD'}) 

0.41176470

6 

({'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.31372549 ({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak 

DBD'}) 

0.33333333

3 

({'Makassar', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.41176470

6 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga 

Tidak DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.31372549 ({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya 

Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.30392156

9 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak 

DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.24509803

9 

({'Makassar', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga 

Tidak DBD'}) 

0.30392156

9 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Ya Pernah DBD', 

'Keluarga Tidak DBD', 'Tidak Pernah Ada Penderita'}) 

0.24509803

9 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak 

DBD', 'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.23529411

8 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Ya Pernah DBD', 

'Keluarga Tidak DBD', 'Makassar'}) 

0.23529411

8 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Ya Pernah DBD', 

'Keluarga Tidak DBD', 'Tidak Pernah Ada Penderita', 

'Makassar'}) 

0.33333333

3 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Ya Pernah DBD', 

'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.32352941

2 

({'Makassar', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD', 'Ya 

berGejala'}) 

0.32352941

2 

({'Ya berGejala', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD', 

'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.47058823

5 

({'Makassar', 'Ya Pernah DBD', 'Ya berGejala'}) 
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0.45098039

2 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD', 'Ya berGejala'}) 

0.36274509

8 

({'Makassar', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD'}) 

0.35294117

6 

({'Makassar', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD', 'Ya 

berGejala'}) 

0.58823529

4 

({'Remaja akhir', 'Ya berGejala'}) 

0.45098039

2 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Remaja akhir'}) 

0.45098039

2 

({'Keluarga Tidak DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.39215686

3 

({'Ya Pernah DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.53921568

6 

({'Makassar', 'Remaja akhir'}) 

0.50980392

2 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Remaja akhir'}) 

0.42156862

7 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Remaja akhir', 'Ya berGejala'}) 

0.40196078

4 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Remaja akhir'}) 

0.35294117

6 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Remaja 

akhir'}) 

0.37254902 ({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Remaja akhir', 'Ya 

berGejala'}) 

0.32352941

2 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Tidak Pernah 

Vaksin', 'Remaja akhir'}) 

0.32352941

2 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Remaja 

akhir', 'Ya berGejala'}) 

0.29411764

7 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 'Tidak 

Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.45098039

2 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Keluarga Tidak DBD', 'Remaja 

akhir'}) 

0.42156862

7 

({'Keluarga Tidak DBD', 'Remaja akhir', 'Ya berGejala'}) 

0.40196078

4 

({'Makassar', 'Keluarga Tidak DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.35294117

6 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Keluarga Tidak DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.42156862

7 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Keluarga Tidak DBD', 'Remaja 

akhir', 'Ya berGejala'}) 

0.40196078

4 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Keluarga Tidak 

DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.37254902 ({'Makassar', 'Keluarga Tidak DBD', 'Remaja akhir', 'Ya 

berGejala'}) 

0.37254902 ({'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 'Keluarga Tidak DBD', 'Tidak 

Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 
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0.35294117

6 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Keluarga 

Tidak DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.32352941

2 

({'Makassar', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Keluarga Tidak DBD', 

'Remaja akhir'}) 

0.32352941

2 

({'Keluarga Tidak DBD', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Remaja akhir', 

'Ya berGejala'}) 

0.32352941

2 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Remaja akhir', 'Keluarga Tidak DBD', 

'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.32352941

2 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 

'Keluarga Tidak DBD', 'Tidak Pernah Ada Penderita'}) 

0.29411764

7 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 

'Keluarga Tidak DBD', 'Makassar'}) 

0.29411764

7 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 

'Keluarga Tidak DBD', 'Tidak Pernah Ada Penderita', 

'Makassar'}) 

0.37254902 ({'Ya Pernah DBD', 'Remaja akhir', 'Ya berGejala'}) 

0.24509803

9 

({'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.24509803

9 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Ya Pernah DBD', 'Remaja 

akhir'}) 

0.30392156

9 

({'Makassar', 'Ya Pernah DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.28431372

5 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.24509803

9 

({'Keluarga Tidak DBD', 'Ya Pernah DBD', 'Remaja akhir', 'Ya 

berGejala'}) 

0.20588235

3 

({'Makassar', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD', 'Remaja 

akhir'}) 

0.16666666

7 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak 

DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.20588235

3 

({'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga 

Tidak DBD', 'Makassar'}) 

0.16666666

7 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 'Ya 

Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD'}) 

0.14705882

4 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Remaja akhir', 'Ya Pernah DBD', 

'Keluarga Tidak DBD', 'Makassar'}) 

0.14705882

4 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 'Ya 

Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD', 'Makassar'}) 

0.24509803

9 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga 

Tidak DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.24509803

9 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Ya Pernah DBD', 'Remaja 

akhir', 'Ya berGejala'}) 

0.20588235

3 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar', 'Ya Pernah DBD', 

'Remaja akhir'}) 

0.16666666

7 

({'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya 

Pernah DBD', 'Remaja akhir'}) 

0.24509803

9 

({'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga 

Tidak DBD', 'Tidak Pernah Ada Penderita'}) 
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0.20588235

3 

({'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 'Ya Pernah DBD', 'Tidak 

Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.20588235

3 

({'Remaja akhir', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga Tidak DBD', 

'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.20588235

3 

({'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 'Ya Pernah DBD', 'Keluarga 

Tidak DBD', 'Tidak Pernah Ada Penderita', 'Makassar'}) 

0.16666666

7 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Ya berGejala', 'Remaja akhir', 'Ya 

Pernah DBD', 'Tidak Pernah Ada Penderita'}) 

0.16666666

7 

({'Tidak Pernah Vaksin', 'Remaja akhir', 'Ya Pernah DBD', 

'Keluarga Tidak DBD', 'Tidak Pernah Ada Penderita'}) 
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Lampiran 8 Source code asosiasi 

a. Preprocessing 

import pandas as pd 

import numpy as np 

import plotly as plt 

import mlxtend 

!pip install -U mlxtend 

df = dataset.drop(['Timestamp', 

         'No.Handphone', 

         'Tanggal Lahir', 

         'Alamat (mohon sertakan nama kelurahan dan 

kecamatan)', 

         'Jika ya, keadaan penderita tersebut saat ini* :'], 

        axis=1) 

df.rename(columns={'Umur (dalam tahun dan bulan)': 'Umur', 

                   'Tinggi Badan (dalam cm)': 'Tinggi', 

                   'Berat badan (dalam kg)':'Berat', 

                   'Apakah ciri seseorang terkena DBD adalah 

demam tinggi mendadak selama 2-7 hari dan terdapat bintik-

bintik merah pada kulitnya?' : 'Demam 2 -7 hari dan Bintik 

Merah', 

                   'Apakah anda pernah menderita demam 

berdarah?' : 'Pasien Pernah DBD', 

                   'Apakah terdapat anggota keluarga yang 

pernah menderita demam berdarah selama kurun waktu 6 

bulan?':'Ada Keluarga DBD 6 bulan terakhir', 

                   'Jika ya, keadaan penderita tersebut saat 

ini':'Keadaan saat ini', 

                   'Apakah Pasien pernah menerima 

vaksin/imunisasi Dengvaxia (CYD-TDV) untuk mencegah penyakit 

demam berdarah?': 'Pernah Vaksin', 

                   'Apa pasien pernah di opname 

sebelumnya?':'Apakah pernhan Opname', 

                   'Jika pernah, opnamenya karena penyakit 

apa saja?':'Penyakit Opname', 

                   'Berapa Luas rumah tempat tinggal 

pasien?':'Luas Rumah', 

                   'berapa jumlah kamar tidur dirumah?': 

'Jumlah Kamar', 

                   'berapa jumlah orang yang tinggal di 

dalam rumah?' : 'Jumlah Penghuni', 

                   'Apakah disekitar rumah ada genangan air 

atau rumah yang saling berdekatan?': 'rumah ada genangan air 

atau atau lokasi dempet', 
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                   'Berapa jumlah kamar tidur dirumah?' : 

'Jumlah Kamar', 

                   'Berapa jumlah orang yang tinggal dalam 

rumah?' : 'Jumlah Penghuni', 

                   'Apakah jendela dan ventilasi rumah anda 

dipasangkan kawat?':'Jendela/Vetilasi Berkawat'}, 

inplace=True) 

dataset.replace(np.nan, 'Tidak Ada', inplace = True) 

df.head() 

#Ubah Nilai Berat dan Tinggi Menjadi Numerik 

df['Berat'] = df['Berat'].str.extract('(\d+)', expand=False) 

df['Tinggi'] = df['Tinggi'].str.extract('(\d+)', 

expand=False) 

df['Berat'] = pd.to_numeric(df['Berat'], errors='coerce') 

df['Tinggi'] = pd.to_numeric(df['Tinggi'], errors='coerce') 

#Hitung Nilai IMT berdasarkan Berat dan Tinggi 

df = df.assign(IMT = df['Berat'] / (df['Tinggi']/100)**2) 

#Ubah Umur jadi float 

 

# Mengambil jumlah tahun dari string umur 

df['tahun'] = df['Umur'].str.extract('(\d+)').astype(float) 

 

# Mengambil jumlah bulan dari string umur 

df['bulan'] = df['Umur'].str.extract('(\d+) 

bulan').astype(float) 

df['bulan'] = df['bulan'].replace(np.nan, 0) 

 

# Mengubah tahun dan bulan menjadi tahun dalam desimal 

df['umur_desimal'] = df['tahun'] + (df['bulan'] / 12) 

#Kategorisasi Umur 

df['kategori_umur'] = np.where(df['umur_desimal']<=4.99, 

'Balita', 

                       np.where(df['umur_desimal']<=11.99, 

'Anak-Anak', 

                       np.where(df['umur_desimal']<=16.99, 

'Remaja awal', 

                       np.where(df['umur_desimal']<=25.99, 

'Remaja akhir', 

                       np.where(df['umur_desimal']<=35.99, 

'Dewasa awal', 

                       np.where(df['umur_desimal']<=45.99, 

'Dewasa akhir', 

                       np.where(df['umur_desimal']<=55.99, 

'Dewasa akhir', 

                       np.where(df['umur_desimal']<=65.99, 

'Dewasa akhir', 
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                       'Manula')))))))) 

#Kategorisasi IMT 

df['kategori_IMT'] = np.where(df['IMT']<18.5, 'Kurus', 

                      np.where(df['IMT']<25, 'Normal', 

                      np.where(df['IMT']<30, 'Kelebihan 

Berat Badan', 

                      'Obesitas'))) 

#Pre-Processing tahap awal selesai ( Drop kolom yang tidak 

diperlukan) 

df_pre1 = df.drop(['Umur', 

         'Tinggi', 

         'Berat', 

         'IMT', 

         'tahun', 

         'bulan', 

         'umur_desimal', 

         'Kelurahan'], 

        axis=1) 

 

#Kelurahan di drop Karena banyak yang salah isi (diisi nilai 

kecamatan) 

#Perbaiki Kategorisasi di beberapa kolom 

df_pre1['Pendapatan Orang Tua'] = df_pre1['Pendapatan Orang 

Tua'].replace(['< 2.500.000','2.500.000 - 

5.000.000','5.000.000 - 10.000.000','> 10.000.000' ], 

                                                          ['

Gaji1', 'Gaji2','Gaji3', 'Gaji4']) 

df_pre1['Demam 2 -7 hari dan Bintik Merah'] = df_pre1['Demam 

2 -7 hari dan Bintik Merah'].replace(['Ya', 'Tidak'], 

                                                          ['

Ya berGejala', 'Tidak berGejala']) 

df_pre1['Pasien Pernah DBD'] = df_pre1['Pasien Pernah 

DBD'].replace(['Ya','Tidak'], 

                                                       ['Ya 

Pernah DBD','BelumPernah DBD']) 

df_pre1['Ada Keluarga DBD 6 bulan terakhir'] = df_pre1['Ada 

Keluarga DBD 6 bulan terakhir'].replace(['Ya','Tidak', 'Ada 

tapi cuma 1 minggu','1 minggu', '4 tahun lalu'], 

                                                       ['Kel

uarga Terkena DBD','Keluarga Tidak DBD', 'Keluarga Terkena 

DBD', 'Keluarga Terkena DBD', 'Keluarga Terkena DBD']) 

df_pre1['rumah ada genangan air atau atau lokasi dempet'] = 

df_pre1['rumah ada genangan air atau atau lokasi 

dempet'].replace(['Ya', 'Tidak'], 
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                    ['Ya ada genangan/lokasi dempet', 'Tidak 

lokasi rumah normal']) 

df_pre1['Jendela/Vetilasi Berkawat'] = 

df_pre1['Jendela/Vetilasi Berkawat'].replace(['Ya','Tidak'], 

                                                            

                        ['Jendela/Ventilasi berkawat', 

'Tidak berkawat']) 

df_pre1['Pernah Vaksin'] = df_pre1['Pernah 

Vaksin'].replace(['Ya','Tidak'], 

                                                            

['Pernah Vaksin', 'Tidak Pernah Vaksin']) 

df_pre1['Apakah pernhan Opname'] = df_pre1['Apakah pernhan 

Opname'].replace(['Ya','Tidak'], 

                                                            

['pernhan Opname', 'Tidak Pernah Opname']) 

df_pre1['Luas Rumah'] = df_pre1['Luas Rumah'].replace(['< 36 

m^2','36 - 54 m^2', '54 - 120 m^2', '> 120 m^2'], 

                                                            

['Luas1', 'Luas2', 'Luas3', 'Luas4']) 

#Perbaiki Kategorisasi di beberapa kolom 

df_pre1['Jumlah Kamar'] = df_pre1['Jumlah 

Kamar'].astype(str) 

df_pre1['Jumlah Kamar'] = df_pre1['Jumlah Kamar'] + ' 

Kamar' 

df_pre1['Jumlah Penghuni'] = df_pre1['Jumlah 

Penghuni'].astype(str) 

df_pre1['Jumlah Penghuni'] = df_pre1['Jumlah Penghuni'] 

+ ' Penghuni' 

#Perbaikan Data Jenis Kelamin 

df_pre1['Jenis Kelamin'] = df_pre1['Jenis 

Kelamin'].replace(['laki-Laki'], 

                                                        

    ['Laki-Laki']) 

freqKecamatan = df_pre1['Kecamatan'].value_counts() 

 

print(freqKecamatan) 

df_pre1['Kecamatan'] = 

df_pre1['Kecamatan'].replace(['Rappoccini','Tamalate ', 

'TAMALATE', 'Tamalanrea ', 'Tamalanrea Jaya', 'Somba 

opu', 'KEC. MAMAJANG', 'Panakukkang','Bontomarannu '], 

                                                    ['R

appocini', 'Tamalate', 'Tamalate','Tamalanrea', 
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'Tamalanrea', 'Somba Opu','Mamajang', 'Panakukang', 

'Bontomarannu' ]) 

freqKecamatan = df_pre1['Kecamatan'].value_counts() 

 

print(freqKecamatan) 

df_pre1['Pekerjaan Orang tua'] = df_pre1['Pekerjaan 

Orang tua'].replace(['Pensiunan ASN','Pensiunan PNS', 

'Ibu rumah tangga ', 'IRT', '-'], 

                                                        

                ['Pensiunan', 'Pensiunan', 'Ibu Rumah 

Tangga','Ibu Rumah Tangga', 'Tanpa Keterangan']) 

import pandas as pd 

 

# create example dataframe 

 

# split values in col1 

df_pre1['Jika pernah, riwayat dan opnamenya karena 

penyakit apa saja? '] = df_pre1['Jika pernah, riwayat 

dan opnamenya karena penyakit apa saja? 

'].str.split(',') 

 

# create a new column for each value in col1_split 

# for i in range(len(df_pre1['Jika pernah, riwayat dan 

opnamenya karena penyakit apa saja? 

'].str.len().max())): 

#     df_pre1[f'Penyakit{i+1}'] = df_pre1['Jika pernah, 

riwayat dan opnamenya karena penyakit apa saja? 

'].apply(lambda x: x[i] if len(x) > i else None) 

for i in range(df_pre1['Jika pernah, riwayat dan 

opnamenya karena penyakit apa saja? 

'].str.len().max()): 

    df_pre1[f'Penyakit{i+1}'] = df_pre1['Jika pernah, 

riwayat dan opnamenya karena penyakit apa saja? 

'].apply(lambda x: x[i] if len(x) > i else None) 

# drop the temporary col1_split column 

df_pre1 = df_pre1.drop('Jika pernah, riwayat dan 

opnamenya karena penyakit apa saja? ', axis=1) 

 

df_pre2 = pd.DataFrame(transaction, columns=["items"]) 

# Put 1 to Each Item For Making Countable Table, to be 

able to perform Group By 

df_pre2["incident_count"] = 1 

#  Delete NaN Items from Dataset 
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indexNames = df_pre2[df_pre2['items'] == "nan" ].index 

df_pre2.drop(indexNames , inplace=True) 

# Making a New Appropriate Pandas DataFrame for 

Visualizations 

df_table = 

df_pre2.groupby("items").sum().sort_values("incident_co

unt", ascending=False).reset_index() 

#  Initial Visualizations 

df_table.head(20).style.background_gradient(cmap='Blues

') 

# importing required module 

import plotly.express as px 

# to have a same origin 

df_table["all"] = "Top 110 items" 

# creating tree map using plotly 

fig = px.treemap(df_table.head(110), path=['all', 

"items"], values='incident_count', 

                  color=df_table["incident_count"].head

(110), hover_data=['items'], 

                  color_continuous_scale='Blues', 

                ) 

# ploting the treemap 

fig.show() 

 

b. Algoritma FP-Growth 

 

import pandas as pd 

 

# Membaca file csv 

df3 = df_pre1 

 

# Mengonversi dataframe menjadi list 

data = df3.values.tolist() 

!pip install anytree 

from anytree import Node, RenderTree 

 

# Definisi dataset 

dataset = cleaned_list 

 

# Hitung support count untuk setiap item 

item_counts = {} 

for trans in dataset: 

    for item in trans: 
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        if item in item_counts: 

            item_counts[item] += 1 

        else: 

            item_counts[item] = 1 

 

# Buat root node 

root = Node('Root', count=0) 

 

# Tambahkan setiap transaksi ke FP-Tree 

for trans in dataset: 

    curr_node = root 

    for item in sorted(trans, key=lambda x: 

item_counts[x], reverse=True): 

        found_child = False 

        for child in curr_node.children: 

            if child.name == item: 

                child.count += 1 

                curr_node = child 

                found_child = True 

                break 

        if not found_child: 

            new_node = Node(item, parent=curr_node, 

count=1) 

            curr_node = new_node 

 

# Tampilkan FP-Tree dalam bentuk tree diagram 

for pre, fill, node in RenderTree(root): 

    print(f"{pre}{node.name} ({node.count})") 

df_pre1 

import numpy as np 

import pandas as pd 

from mlxtend.preprocessing import TransactionEncoder 

 

# One-Hot Encoding 

# Transform Every Transaction to Separate List & Gather 

Them into Numpy Array 

transaction = [] 

for i in range(df_pre1.shape[0]): 

    trans = [str(df_pre1.values[i, j]) for j in 

range(df_pre1.shape[1]) if str(df_pre1.values[i, j]) != 

'None'] 

    transaction.append(trans) 
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# creating the numpy array of the transactions 

transaction = np.array(transaction) 

 

# initializing the transactionEncoder 

te = TransactionEncoder() 

te_ary = te.fit(transaction).transform(transaction) 

dataset = pd.DataFrame(te_ary, columns=te.columns_) 

 

# dataset after encoded 

dataset.head(300) 

#Importing Libraries 

from mlxtend.frequent_patterns import fpgrowth 

#running the fpgrowth algorithm 

res1=fpgrowth(dataset,min_support=0.09, 

use_colnames=True) 

# printing top 10 

res1.head(400) 

 

res1.to_csv('Frequent Itemset.csv') 

# importing required module 

from mlxtend.frequent_patterns import association_rules 

# creating asssociation rules 

res=association_rules(res1, metric="lift", 

min_threshold=1.0) 

# printing association rules 

res 

# importing required module 

from mlxtend.frequent_patterns import association_rules 

# creating asssociation rules 

res=association_rules(res1, metric="confidence", 

min_threshold=0.8) 

# printing association rules 

res 

res[ (res['antecedent_len'] >= 2) & 

       (res['confidence'] > 0.75) & 

       (res['lift'] > 1.2) ] 

 

Source code digunakan pada penelitian ini dapat dilihat pada 

https://github.com/yudisumara/Skripsi-Yudi-Asosiasi-dan-Clustering.git 
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Lampiran 9 Aturan asosiasi berdasarkan kondisi rumah 

 
 

 

 


