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LAMPIRAN 

Lampiran 1. Perhitungan Uji Akurasi dan Uji Kappa MLC dari Citra NDVI 

1. Perhitungan Akurasi Pembuat (Producer’s Accuracy) 

Lahan Sa ah    
20

45
   100    44 44   

Pemukiman    
25

26
   100    96 15  

Tegal/Ladang    
4

5
   100    80  

Kebun    
6

6
   100    100  

 utan    
7

10
   100    70  

Daerah Tertutup   an    
1

1
   100    100  

2. Perhitungan Akurasi Pengguna (User’s Accuracy) 

Lahan Sa ah    
20

22
   100    90 90   

Pemukiman    
25

26
   100    96 15  

Tegal/Ladang    
4

30
   100    13 33  

Kebun    
6

6
   100    100  

 utan    
7

8
   100    87 50  

Daerah Tertutup   an    
1

1
   100    100  

3. Perhitungan Akurasi Keseluruhan (Overall Accuracy) 

O     
20   25   4   6   7   1

93
   100    

  
63

93
   100    

  0 6774   100     

     67 74   

4. Perhitungan Akurasi Kappa   

a. Perkalian silang sampel 

   45 22     26 26     5 30     6 6     10 8     1 1  

  990   676   150   36   80   1   

  1.933 
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b. Kappa Accuracy 

  (
[(63 93)   1.933]

[(932)   1.933]
) 100  

  (
[(5.859)   1.933]

[(8.649)   1.933]
) 100  

  (
3.926

6.716
) 100  

  0 5845 100  

  58 45  

5. Perhitungan Commision Error  

Lahan Sa ah    100    44 44   55 56  

Pemukiman    100    96 15   3 85  

Tegal/Ladang    100    80   20  

Kebun    100    100   0  

 utan    100    70   30  

Daerah Tertutup   an    100    100   0  

6. Perhitungan Ommision Error 

Lahan Sa ah    100    90 90   9 10  

Pemukiman    100    96 15   3 85  

Tegal/Ladang    100    13 33   86 67  

Kebun    100    100   0  

 utan    100    87 50   12 50  

Daerah Tertutup   an    100    100   0  
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Lampiran 2. Perhitungan Uji Akurasi dan Uji Kappa SVM dari Citra NDVI 

1. Perhitungan Akurasi Pembuat (Producer’s Accuracy) 

Lahan Sa ah    
44

45
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2. Perhitungan Akurasi Pengguna (User’s Accuracy) 
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44
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3. Perhitungan Akurasi Keseluruhan (Overall Accuracy) 

O       
44   19   0   5   9   1

93
   100   

  
78

93
   100    

  0 8387   100     

  83 87   

4. Perhitungan Akurasi Kappa 

a. Perkalian silang sampel 

   45 57     26 19     5 0     6 6     10 10     1 1  

  2.565   494   0   36   100   1   

  3.196 
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b. Kappa Accuracy 

  (
[(78 93)   3.196]

[(932)   3.196]
) 100  

  (
[(7.254)   3.196]

[(8.649)   3.196]
) 100  

  (
4.058

5.453
) 100  

  0 7441 100  

  74 41  

5. Perhitungan Commision Error 

Lahan Sa ah    100    97 78   2 22  

Pemukiman    100    73 07   26 93  

Tegal/Ladang    100    0   100  

Kebun    100    83 33   16 67  

 utan    100    90   10  

Daerah Tertutup   an    100    100   0  

6. Perhitungan Ommision Error 

Lahan Sa ah    100    77 19   22 81  

Pemukiman    100    100   0  

Tegal/Ladang    100    0   100  

Kebun    100    83 33   16 67  

 utan    100    90   10  

Daerah Tertutup   an    100    100   0  
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Lampiran 3. Perhitungan Uji Akurasi dan Uji Kappa MLC dari Citra SAVI 

1. Perhitungan Akurasi Pembuat (Producer’s Accuracy) 
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2. Perhitungan Akurasi Pengguna (User’s Accuracy) 
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4. Perhitungan Akurasi Kappa   

a. Perkalian silang sampel 

   45 27     26 23     5 7     6 19     10 16     1 1  

  1.215   598   35   114   160   1   
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b. Kappa Accuracy 

  (
[(62 93)   2.123]

[(932)   2.123]
) 100  

  (
[(5.766)   2.123]

[(8.649)   2.123]
) 100  

  (
3.643

6.526
) 100  

  0 5582 100  
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5. Perhitungan Commision Error  

Lahan Sa ah    100    57 78   42 22  

Pemukiman    100    88 46   11 54  

Tegal/Ladang    100    80   20  

Kebun    100    100   0  

 utan    100    20   80  

Daerah Tertutup   an    100    100   0  

6. Perhitungan Ommision Error 

Lahan Sa ah    100    96 29   3 71  

Pemukiman    100    100   0  

Tegal/Ladang    100    57 14   42 86  

Kebun    100    31 57   68 43  

 utan    100    12 50   87 50  

Daerah Tertutup   an    100    100   0  
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Lampiran 4. Perhitungan Uji Akurasi dan Uji Kappa SVM dari Citra SAVI 

1. Perhitungan Akurasi Pembuat (Producer’s Accuracy) 
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2. Perhitungan Akurasi Pengguna (User’s Accuracy) 
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4. Perhitungan Akurasi Kappa 

a. Perkalian silang sampel 
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b. Kappa Accuracy 
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5. Perhitungan Commision Error 
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Lampiran 5. Dokumentasi 

  

1 2 

  

3 4 

 

 

5 6 
Gambar 7. (1 dan 2) sawah; (3) pemukiman; (4) tegal/ladang; (5) kebun; (6) hutan 
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