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LAMPIRAN

Lampiran 1. Permohonan akses data melalui APl pada organisasi MAFINDO

Permohonan Request APl untuk Pengumpulan Data Skripsi kesk ek« aiing « e &
ﬁ Hardianto Tandi Seno <hardiamotandisena@gmed.coms San, T3Mei W28 @ hal 3
S info -

Azsalamualaikum dan selamat siang. Perkenalkan, saya Hardianto Tandi Seno dari Jurusan Taknik Informatika Universitas Hasanuddin. Pada kesempatan kali ini saya sacara
pribadi mengajukan parmohonan kepada pitak MAFINDO uniuk dapal melakukan reguest AP dasi website fumbackhoas i uniuk kebutuhan pengumpulan data skeipsi saya
Uniuk diketahui, saya lelah seminar proposal dan samentara dalam proses pengumpulan dala lerkail dengan penaragan model deep leaming dan iransformar unluk bisa
mengklasiikasikan suatu berita il hoax ataw bulkan

Demikian permehonan yang bisa saya sampaikan, kiranya bisa mendapat respon yang baik. Atas perhatiannya ducapkan ferima kasih

Sekretariat Mafindo «sekretariat presidum@mafindo.orids Son, T Mei, AN oy @ - .
kepads Adi, fitrah, saya, info =

Salamat malam,

Hami ucapkan terima kasih atas kepercayaannya kepada Mafindo untuk menjadi bahan penslitian. Pada email ini telah kami tautkan ke email fim Mafindo yang nanti akan
membantu membenkan AP1KEY.

Terima kasih

APl Key Mafindo etk it < peiting « a
f@  Adi Syafitrah <firah@mafinds orid= SeluMeL0E & B w H
z kepada saya =

Halo,

Barikut saya kirimkan API Kay dan Dokuman yang bisa digunakan untuk keparluan tersebul,

API Key : 5280202218813503000ac2
Dokumen : hitps limafindodees notify. apn

Terimakasih.

Adi Syafitrah
s.idixfitrah | (G2) B21-TA50-3689 | Surakarta, Indonasis
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Lampiran 2. Contoh hasil pengambilan data berita non-hoax

Title

\nMelihat
Pelayanan
Pemeriksaan
Kesehatan
Jemaah Haji
Maktour\n

\n7 Manfaat
Brem Madiun
Bagi
Kesehatan
Tubuh\n
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trial version
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https:/fwww.detik.com/hikmah/video/d-
7368202/ melihat-pelayanan-
pemeriksaan-kesehatan-jemaah-haji-
maktour

https://www.detik.com/jatim/kuliner/d-
7365589/7-manfaat-brem-madiun-bagi-
kesehatan-tubuh

Jumat,
31 Mei
2024
22:25
WIB

Jumat,
31 Mei
2024
07:00
WiB

['Layanan kesehatan yang prima sangat dibutuhkan jemaah yang sedang menunaikan ibadah di Tanah Suci. Biro Perjalanan Haji Khusus
Maktour memberikan pelayanan pemeriksaan kesehatan kepada jemaahnya selama 24 jam."]

['Jalan-jalan ke Madiun, jangan lupa membeli brem. Sebagai warisan kuliner tradisional khas Madiun, brem memang sudah lama
melegenda, bahkan menjadi ikon Kampung Pesilat. Di balik rasanya yang khas, brem Madiun ternyata mempunyai banyak manfaat loh.,
‘Berwarna putih pucat cenderung kekuningan, kue kering yang terbuat dari sari beras ketan ini adalah incaran utama wisatawan yang
ingin membawa pulang sepotong kenangan dari Madiun. Rasa asam dan manis yang berpadu jadi satu menjadikan penganan ini unik.’,

‘Meskipun terlihat kering dan keras, saat masuk ke dalam mulut, brem akan meleleh dengan cepat bersamaan dengan munculnya sensasi

dingin di lidah. Selain rasanya yang unik, rupanya brem memiliki banyak manfaat untuk tubuh. Apa saja? Simak penjelasannya di bawah
ini ya!", \A\nADVERTISEMENT\r\n', \\nSCROLL TO CONTINUE WITH CONTENT\n\n', ‘Sebagai produk atau makanan fermentasi, brem
memiliki banyak khasiat. Telah diulas di berbagai buku sains dan kesehatan, berikut detikJatim rangkum manfaat brem Madiun.’,
'Fermentasi brem bisa mengenalkan bakteri yang bermanfaat kepada sistem pencernaan sehingga dapat membantu melancarkan
pencernaan. Bakteri baik ini akan membantu menyerap dan memecah makanan di dalam usus.’, ‘Dengan memakan brem, kadar patogen
penyebab penyakit juga akan berkurang. Selain itu, kekebalan tubuh dan penyerapan nutrisi makanan akan menjadi lebih baik.’,
‘Kandungan alkohol yang terdapat di dalam brem bisa membuat aliran darah dalam tubuh menjadi lancar. Sehingga risiko penyakit yang
berkaitan dengan aliran darah seperti stroke dan serangan jantung dapat berkurang. Timbunan lemak dan plak pada pembuluh darah
juga dapat dibersihkan dengan kandungan yang ada di dalam brem.’, 'Saat dikonsumsi dengan tidak berlebihan, kandungan alkohol
dalam brem akan melancarkan aliran darah. Hal ini disebabkan fungsi arteri darah yang meningkat. Sehingga hormon metabolisme
dalam tubuh akan diproduksi lebih optimal.’, 'Dehidro epiandosteron diketahui sangat baik untuk melancarkan darah. Sehingga, masalah
pembekuan darah yang sering dialami terutama oleh orang berusia lanjut dapat berkurang. Selain itu, kadar asam di dalam darah juga
dapat berkurang.’, ‘Jika dikonsumsi dalam jumlah yang sesuai, risiko munculnya jerawat yang mengganggu penampilan juga dapat
dikurangi. Hal ini dikarenakan kandungan dalam brem dapat mempercepat regenerasi sel kulit mati, serta memproduksi sel-sel kulit
sehat yang baru.’, 'Kandungan zat gula alami dalam brem menjadi alasan kenapa makanan ini dapat menjadi sumber tenaga. Jika merasa
lelah, penganan ini dapat dicoba untuk mengembalikan stamina., *Kolesterol dalam tubuh harus dijaga kadamya karena menjadi
penyebab berbagai penyakit mematikan. Dengan mengonsumsi brem, kadar kolesterol jahat dalam tubuh dapat berkurang sehingga
risiko penyakit seperti stroke, serangan jantung, dan diabetes bisa diminimalisasi.’, ", ‘Artikel ini ditulis oleh Ardian Dwi Kurnia, peserta
Magang Bersertifikat Kampus Merdeka di detikcom.”]
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Lampiran 3. Contoh hasil pengambilan data berita hoax

conclusion

Hasil periksa fakta

Ainayya.\r\n\r\nUnggahan video

yang mengklaim bahwa bencana

https://berita.murianews.com/saiful-anwar/408551/banjir-grobogan-29-desa-d banjir telah menghanyutkan dan

BENCANA TERBARU ~ DETIK DETIK BANJIR SERET RUMAH WARGA... kecamatan-terendam\r\nhttps://www_kompas.tv/regional /482999/banj merusak rumah warga yang
3 KECAMATAN TERGENANG.. | NYARIS TERANCAM, ARUS BANJIR grobogan-rendam-29-desa-di-11-kecamatan-bpbd-jateng-evakuasi-warga-yang-  3/27/2024 tersebar di 3 kecamatan
RUSAK RUMAH WARGA SETEMPAT terdampak\r\nhttps://turnbackhoax.id/2024/03/27/salah-banjir-hanyutkan-rumah- merupakan konten yang

'warga-di-3-kecamatan/ dimanipulasi. Faktanya, narator

hanya membaca ulang artikel

berjudul “Banjir Grobogan: 29

Desa di 11 Kecamatan Terendam”.

[SALAH]

Banjir

Manipulated Hanyutkan
Content Rumah
‘Warga di 3

Kecamatan

3322 17013 36 Salah

Salah seorang warganet yang mengunggah bukti surat suara itu
menyertakan dua foto pada cuitannya \n\nFoto pertama merupakan
tangkapan layar percakapan WhatsApp yang menunjukkan foto Berdasarkan penjelasan Kapolsek
surat suara, disertai pesan dar pengirim, yang bunyinya, “Iki ono [ini Ngemplak Kompol Wiwik Hari
ada] kartu suara yg sdh dicoblos dari sananya, pasangan no 3 ora Tulasmi dan personel PAM TPS 13
urus tenaaan, untung sik arep nyoblos ngrti nek wis coblosan trs Sempu Bripka Wahyudi, kronologi
Jaluk ganti kertu suara [sudah enggak peduli, untung yang mau penemuan surat suara baru sudah
mencoblos tahu ada yang sudah dicoblos, terus minta ganti kartu tercoblos yang beredar di media
suaral."\n\nKemudian di foto kedua, tampak form laporan dari . . sosial tidak sesuai dengan
pelapor atas nama Sunardi di TPS 13, Wedomartal HD=/ o o 741(X)/cekffaIclafpllkadafsleminfsuratf 12/972020 kejadian sebenamya di
Ngemplak\An\nDituliskan pula pada formulir tersebut, kronologi SEESE et Al e lapangan.\r\n\r\nMaka dari itu,
kejadian, yang tak jauh berbeda dari isi pesan WhatsApp pada foto dapat disimpulkan bahwa dugaan
pertama\nPengunggah kedua foto itu pun menduga, ada unsur sejumlah warganet soal adanya
kecurangan yang bakal menguntungkan paslon 03 dengan kecurangan yang menguntungkan
ditemukannya surat suara baru yang sudah tercoblos itu\n\n"Pak paslon 03 Pilkada Sleman Kustini-
@bawaslu_RI @BawasluSleman ni gimana ya kok surat suara baru Danang, dari temuan surat suara
diberi oleh petugas KPPS udah di Coblos? Begitu takut kalahkah itu, tidak terbukti.
paslon 03 sehingga menghalalkan segala cara? Sangat memuakkan
dan memalukan!! @IniSleman,” kicaunya.\n\n

CEK FAKTA

Pilkada

Sleman:

Misleading  Surat Suara
Content Sudah
Tercoblos,

Paslon 03

Curang?

14455 5767

\nLiputané.com, Jakarta - Sebuah foto yang diklaim jaket kulit
manusia produksi Balenciaga beredar di media sosial. Foto tersebut
disebarkan salah satu akun Facebook pada 7 Desember
2022.\nDalam foto tersebut, terlihat seorang model tengah memakai
Jaket berwarna coklat. Jaket itu bermotif wajah manusia. Foto
tersebut kemudian dikaitkan dengan jaket kulit manusia yang

Foto Jaket _ . - - Jaket dalam foto itu merupakan
N diproduksi Balenciaga.\n"A JACKET MADE OF HUMAN SKIN - THIS . B B _
Kulit FIRM IS POSSESSED BY THE DEVIL" demikian narasi dalam foto htips://www.snopes.com/fact-check/balenciaga-human-skin-jacket/A\n \n  12/10/2022  karya seni dari seniman Australia,

[ELTIE] o B Kayla Arena. Jaket dalam foto itu
Produksi tersebut\n"Why, yes, that is indeed a jacket made from human i SR e T

Balenciaga Skj .\Beclaa\lltnlc, m" sal Iu a manusia, melainkan dari lateks

\nFoto yang diklaim jaket kulit
manusia produksi Balenciaga
termyata tidak benar. Faktanya,

Cek Fakta:
Tidak Benar
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Lampiran 4. Grafik Loss pada seluruh skenario dengan dataset gabungan

kedua topik

Tramning and Valdation Less

L ~— Traim (o
o Validation Lo
2
o4
i a3
I '\\‘l-
a1 1-:_;:: g
g e
EEBEREEEEEEEEETETENEEE]
Eochi
Dropout Rate 0.2 & Batch Size 32
Trairing and validation Loas
as - TWam Law
- Validition Less
0%
04
L
0%
0z
“"‘:-—'t;"“ »
01 g

iy

Dropout Rate 0.2 & Batch Size 64

Lampiran 5. Grafik Accuracy pada seluruh
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Lampiran 6. Grafik Loss pada seluruh skenario dengan dataset topik Politik &
Pemerintahan
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Lampiran 7. Grafik Accuracy pada seluruh skenario dengan dataset topik
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Lampiran 8. Grafik Loss pada seluruh skenario dengan dataset topik
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Lampiran 9. Grafik Accuracy pada seluruh skenario dengan dataset topik
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Lampiran 10. Source code lengkap klasifikasi berita hoax berbahasa Indonesia
dengan menggunakan INndoBERT-LSTM
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