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Lampiran 1. Data Penelitian 

Provinsi 𝒀𝟏 𝒀𝟐 

Aceh 269 33 

Sumatera Utara 2.777 403 

Sumatera Barat 526 109 

Riau 766 223 

Jambi 182 21 

Sumatera Selatan 844 563 

Bengkulu 179 81 

Lampung 721 159 

Kepulauan Bangka Belitung 279 35 

Kepulauan Riau 926 167 

DKI Jakarta 5.744 89 

Jawa Barat 8.680 510 

Jawa Tengah 5.897 1.484 

DI Yogyakarta 902 107 

Jawa Timur 7.424 666 

Banten 2.404 434 

Bali 1.826 851 

Nusa Tenggara Barat 618 396 

Nusa Tenggara Timur 556 178 

Kalimantan Barat 931 229 

Kalimantan Tengah 385 75 

Kalimantan Selatan 621 162 

Kalimantan Timur 1.312 232 

Kalimantan Utara 173 64 

Sulawesi Utara 656 177 

Sulawesi Tengah 455 127 

Sulawesi Selatan 1.476 464 

Sulawesi Tenggara 524 116 

Gorontalo 143 19 

Sulawesi Barat 38 12 

Maluku 487 33 

Maluku Utara 413 123 

Papua Barat 797 141 

Papua 3.206 858 
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Provinsi 𝑿𝟏 𝑿𝟐 𝑿𝟑 𝑿𝟒 𝑿𝟓 𝑿𝟔 

Aceh 14,75 1,96 39,2 0,00 3,4 49,94 

Sumatera Utara 8,33 5,48 43,6 1,20 3,9 42,74 

Sumatera Barat 6,04 2,05 56,8 0,00 5,3 39,34 

Riau 6,84 2,4 51,1 0,40 7,4 35,27 

Jambi 7,70 1,32 27,3 0,00 1,7 49,06 

Sumatera Selatan 11,95 3,14 70,5 2,00 1,2 38,12 

Bengkulu 14,34 0,75 49,2 2,50 2,9 46,92 

Lampung 11,44 3,33 57,6 0,60 1,2 44,14 

Kepulauan Bangka Belitung 4,61 0,54 99,4 0,00 2,3 37,22 

Kepulauan Riau 6,03 0,79 100,0 0,00 4,3 33,33 

DKI Jakarta 4,61 3,87 147,4 5,60 9 38,30 

Jawa Barat 7,98 17,92 66,5 1,60 1,3 27,85 

Jawa Tengah 10,98 13,43 98,6 0,40 3,8 27,39 

DI Yogyakarta 11,49 1,36 82,7 0,00 15,1 31,39 

Jawa Timur 10,49 14,92 80,4 1,10 1,60 31,38 

Banten 6,24 4,44 89,2 1,40 1,1 33,61 

Bali 4,53 1,6 80,8 0,50 3,8 20,46 

Nusa Tenggara Barat 13,82 1,98 63,0 0,50 0,5 43,49 

Nusa Tenggara Timur 20,23 1,98 22,4 1,70 0,4 60,88 

Kalimantan Barat 6,81 2,01 61,0 0,90 0,6 47,96 

Kalimantan Tengah 5,22 0,99 48,0 0,00 0,7 51,01 

Kalimantan Selatan 4,61 1,52 62,1 0,60 1,1 38,71 

Kalimantan Timur 6,44 1,4 87,3 0,00 3,7 34,55 

Kalimantan Utara 6,86 0,26 125,8 3,10 2,3 44,08 

Sulawesi Utara 7,34 0,96 44,7 0,60 0,4 39,33 

Sulawesi Tengah 12,30 1,11 56,5 0,00 0,3 56,38 

Sulawesi Selatan 8,66 3,35 42,6 0,90 1,1 45,58 

Sulawesi Tenggara 11,27 0,98 41,3 0,00 0,7 66,06 

Gorontalo 15,51 0,43 81,2 0,00 0,5 50,00 

Sulawesi Barat 11,92 0,53 42,9 0,00 1 54,55 

Maluku 16,23 0,68 76,1 0,00 0,5 70,80 

Maluku Utara 6,37 0,48 46,1 0,80 0,1 62,75 

Papua Barat 21,43 0,43 25,0 0,00 0,6 69,60 

Papua 26,80 1,6 44,0 0,00 0,4 72,27 
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Lampiran 2.  Peta variabel prediktor 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

(a) Persentase penduduk miskin 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

(b) Persentase penduduk 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

(c) Persentase orang dengan risiko terinfeksi HIV mendapatkan pelayanan deteksi 

dini HIV sesuai standar
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(d) Persentase kasus baru AIDS pada pengguna NAPZA suntikan (IDU) 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

(e) Persentase pasangan usia produktif yang menggunakan kondom  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

(f) Persentase jumlah fasilitas kesehatan tempat pelayanan dan pengobatan HIV 

AIDS   
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Lampiran 3. Output pengujian distribusi Bivariate Generalized Poisson 

 

> # UJI DISTRIBUSI BIVARIATE GENERALIZED POISSON  
>  
> # Menghitung panjang data 
> n = length(y1) 
>  
> # Menghitung rata-rata dan variansi dari y1 dan y2 
> y1bar = mean(y1) 
> y2bar = mean(y2) 
> vary1 = var(y1) 
> vary2 = var(y2) 
>  
> # Menghitung kovariansi antara y1 dan y2 
> covy1y2 = cov(y1, y2) 
>  
> # Menghitung Z1 dan Z2 
> Z1 = vary1 - y1bar 
> Z2 = vary2 - y2bar 
> Z = matrix(c(Z1, Z2), ncol = 1, nrow = 2) 
>  
> # Menghitung miu1, miu2, dan miu12 
> miu1 = vary1^2 
> miu2 = vary2^2 
> miu12 = covy1y2^2 
>  
> # Membentuk matriks V1 dan V2 
> V1 = matrix(c(miu1, miu12, miu12, miu2), ncol = 2, nrow = 2) 
> V2 = (2/n1) * V1 
>  
> # Menghitung invers dari V2 
> V = solve(V2) 
>  
> # Menghitung nilai statistik T 
> T = round(t(Z) %*% V %*% Z, 4) 
> csq = qchisq(0.95, 2) 
>  
> # Menampilkan hasil T 
> cbind(T, csq) 
     T      csq 
[1,] 1.4506 5.991465  
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Lampiran 4. Output pengujian korelasi variabel respons 

 

> # UJI KORELASI ANTAR VARIABEL RESPON 
> alpha  <- 0.05 
> kor    <- cor.test(y1, y2, method = "pearson") 
>  
> # Hitung derajat bebas dan t-tabel 
> db1    <- n - 2 
> ttabel <- qt(1 - alpha / 2, db1) 
>  
> # Perbandingan koefisien korelasi dengan t-tabel 
> ujikor <- cbind(kor$statistic, ttabel) 
> print(ujikor)  # harus abs(kor$statistic) > ttabel 
             ttabel 
t 4.376834 2.036933 
> print(kor)     # output full 
 
 Pearson's product-moment correlation 
 
data:  y1 and y2 
t = 4.3768, df = 32, p-value = 0.0001202 
alternative hypothesis: true correlation is not equal to 0 
95 percent confidence interval: 
 0.3452115 0.7872040 
sample estimates: 
      cor  
0.6119401  
 
> ttabel 
[1] 2.036933 
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Lampiran 5. Output pendeteksian overdispersi 
 

> # UJI OVERDISPERSI 
> # Hitung parameter dispersi 
> Dy1     <- 2 * sum(ifelse(y1 == 0, 0, y1 * log(y1 / mean(y1)) - (y1 - 
mean(y1)))) 
> Dy2     <- 2 * sum(ifelse(y2 == 0, 0, y2 * log(y2 / mean(y2)) - (y2 - 
mean(y2)))) 
>  
> # Hitung derajat bebas dan p-value 
> x <- as.matrix(cbind(rep(1, n), x1, x2, x3, x4, x5, x6)) 
> p <- ncol(x) 
> dbdev   <- n - p - 1 
> phitopi <- cbind(Dy1 / dbdev, Dy2 / dbdev) 
> print(phitopi)  # Nilai harus > 1 
         [,1]     [,2] 
[1,] 2675.985 355.1754 
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Lampiran 6. Output pengujian multikolinearitas 
 

> # UJI ASUMSI MULTIKOLINEARITAS 
> # Matriks Korelasi Antar Variabel Prediktor 
> cor_matrix <- cor(data[,3:8]) 
>  
> # Menampilkan Matriks Korelasi 
> print(cor_matrix) 
            X1          X2         X3         X4         X5         X6 
X1  1.00000000 -0.08706071  0.0205858  0.1780792 -0.4605749  0.1935729 
X2 -0.08706071  1.00000000 -0.2463302 -0.4226893  0.6544282 -0.1880531 
X3  0.02058580 -0.24633020  1.0000000  0.4033566 -0.4690074  0.1904519 
X4  0.17807918 -0.42268934  0.4033566  1.0000000 -0.5237098  0.4938532 
X5 -0.46057486  0.65442822 -0.4690074 -0.5237098  1.0000000 -0.2003710 
X6  0.19357289 -0.18805313  0.1904519  0.4938532 -0.2003710  1.0000000 
>  
> # Fit Poisson models 
> modely1 <- glm(y1 ~ x1 + x2 + x3 + x4 + x5 + x6, family = quasipoisson, 
data = data) 
> modely2 <- glm(y2 ~ x1 + x2 + x3 + x4 + x5 + x6, family = quasipoisson, 
data = data) 
>  
> # Hitung VIF 
> library(car) 
> vif <- cbind(vif(modely1), vif(modely2)) 
> print(vif)  # Should be all values < 10 
       [,1]     [,2] 
x1 2.080151 2.080151 
x2 1.618159 1.618159 
x3 1.856189 1.856189 
x4 1.391639 1.391639 
x5 1.497171 1.497171 
x6 3.513887 3.513887 
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Lampiran 7. Output estimasi parameter dan uji signifikansi parameter model regresi 

Bivariate Generalized Poisson dengan algoritma BFGS 
 

> # ESTIMASI PARAMETER MODEL BGPR-BFGS 
> FULL_BGPR_BFGS(data, alfa0, maxit, epsilon, print.info=TRUE) 
______________________________________________ 
Hasil Uji Parsial BGPR-BFGS 
______________________________________________ 
           Koefisien Std.Error    Z.Value P.Value 
lambda0    0.0624    0.0057  10.9474  0.0000 
b10       -3.4143    0.4429  -7.7090  0.0000 
b11        0.9971    0.4429   2.2513  0.0244 
b12        2.7027    0.0336  80.4375  0.0000 
b13        0.8921    0.0765  11.6614  0.0000 
b14        0.9745    0.0000   0.0000  0.0000 
b15        0.6914    0.0089  77.6854  0.0000 
b16        0.0258    0.4429   0.0583  0.9535 
b20       -0.8186    0.8803  -0.9299  0.3524 
b21        3.5287    0.8803   4.0085  0.0001 
b22        0.4242    0.0668   6.3503  0.0000 
b23        0.1444    0.1521   0.9494  0.3424 
b24       -0.4663    0.0000   0.0000  0.0000 
b25       -1.4631    0.0176 -83.1307  0.0000 
b26       -4.1916    0.8803  -4.7616  0.0000 
a1         0.0601    0.2523   0.2382  0.8117 
a2         0.1011    0.8814   0.1147  0.9087 
a0         0.0806    0.0000   0.0000  0.0000 
______________________________________________ 
Informasi Iterasi & Hasil Uji Serentak BGPR-BFGS 
______________________________________________ 
                       Values    
Number of Iteration    8                 
Converged/Not          Konvergen         
ln.H1                  313.06024         
ln.H0                  98.70383          
G^2                    428.71282         
P.Value of F           0                 
AIC BGPR               -614.120488111957 
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Lampiran 8. Output estimasi parameter dan uji signifikansi parameter model regresi 

Bivariate Generalized Poisson dengan algoritma Nelder-Mead 
 

> # ESTIMASI PARAMETER MODEL BGPR-NELDER-MEAD 
> FULL_BGPR_NM(data, alfa0, maxit, epsilon, print.info=TRUE) 
______________________________________________ 
Hasil Uji Parsial BGPR BGPR-NM 
______________________________________________ 
        Koefisien Std.Error  Z.Value P.Value 
lambda0    0.0327    0.0057   5.7368  0.0000 
b10       -3.4106    0.4429  -7.7006  0.0000 
b11        0.9979    0.4429   2.2531  0.0243 
b12        2.7032    0.0336  80.4524  0.0000 
b13        0.8933    0.0765  11.6771  0.0000 
b14        0.9749    0.0000   0.0000  0.0000 
b15        0.6919    0.0089  77.7416  0.0000 
b16        0.0276    0.4429   0.0623  0.9503 
b20       -0.7964    0.8803  -0.9047  0.3656 
b21        3.5349    0.8803   4.0156  0.0001 
b22        0.4255    0.0668   6.3698  0.0000 
b23        0.1487    0.1521   0.9776  0.3283 
b24       -0.4654    0.0000   0.0000  0.0000 
b25       -1.4615    0.0176 -83.0398  0.0000 
b26       -4.1736    0.8803  -4.7411  0.0000 
a1         0.0601    0.2523   0.2382  0.8117 
a2         0.1011    0.8814   0.1147  0.9087 
a0         0.0806    0.0000   0.0000  0.0000 
 
______________________________________________ 
Informasi Iterasi & Hasil Uji Serentak BGPR-NM 
______________________________________________ 
                       Values            
Number of Iteration    19                
Converged/Not          Konvergen         
ln.H1                  295.50046         
ln.H0                  118.5537          
G^2                    353.89352         
P.Value of F           0                 
AIC BGPR               -579.000926581467 
 


