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Lampiran 1 Struktur data sebelum dan setelah praproses data teks 

No Teks Sebelum Praproses Data Teks 
Teks Setelah Praproses Data 

Teks 

1 
@txtdrjkt udah saatnya kita lepas 

masker 

['udah', 'saat', 'kita', 'lepas', 

'masker'] 

2 

@Eka4Liong Sampai skrg belum 

berani ke mall disaat weekend . 
Belum berani lepas masker. 

Belum berani ke tempat keramaian . 

['sampai', 'skrg', 'belum', 'berani', 

'ke', 'mall', 'saat', 'weekend', 

'belum', 'berani', 'lepas', 'masker', 
'belum', 'berani', 'ke', 'tempat', 

'ramai'] 

3 

Dimanapun, kapanpun kamu berada, 

selalu gunakan masker! 
Jangan lepas maskermu. 

Dan selalu patuhi 

#ProkesPutusRantaiKovid di setiap 

aktifitasmu https://t.co/UrZIcjLqLw 

['mana', 'kapan', 'kamu', 'ada', 
'selalu', 'guna', 'masker', 'jangan', 

'lepas', 'masker', 'dan', 'selalu', 

'patuh', 'di', 'tiap', 'aktifitasmu'] 

4 

@elleanor12 @DokterTifa Saya 

beberapa kali ke kantor client, 
swasta, BUMN, kementrian, semua 

pada santai, gak taat prokes di kantor, 

lepas masker, ngopi sambil ngobrol, 

ya gimana pada gak sharing virus. 

['saya', 'beberapa', 'ke', 'kantor', 

'client', 'swasta', 'bumn', 'tri', 

'semua', 'pada', 'santai', 'gak', 
'taat', 'prokes', 'di', 'kantor', 

'lepas', 'masker', 'ngopi', 'sambil', 

'ngobrol', 'ya', 'gimana', 'pada', 

'gak', 'sharing', 'virus'] 

5 

@Tristan_ST18 @helloolail 

@Pecel_lover @syaif38 

@priaseratuskg @raydanadya 
@whoa_luthfi @Askrlfess Saya 

sarankan anda lepas masker 

ajaðŸ˜ðŸ˜ 

['saya', 'saran', 'anda', 'lepas', 
'masker', 'aja'] 

⋮ ⋮ ⋮ 

1265 
Wah aktivitas luar ruangan sekarang 
boleh lepas masker nih. 

['wah', 'aktivitas', 'luar', 'ruang', 

'sekarang', 'boleh', 'lepas', 

'masker', 'nih'] 

1266 

belom siap sm kebijakan lepas 
masker, skrg kalo lepas masker kayak 

aib bgt dah ðŸ˜”  

 
kalo pake masker w bisa ngatain 

orang yg gk w suka tanpa keliatan 

bibirnya gt wakakak, trs jg kalo lg 

males make up jg ga ketahuan sih 
soalnya ketutup masker ðŸ˜˜ 

['bom', 'siap', 'sm', 'bijak', 'lepas', 
'masker', 'skrg', 'lepas', 'masker', 

'kayak', 'aib', 'dah', 'pake', 

'masker', 'bisa', 'ngatain', 'orang', 
'yg', 'gk', 'suka', 'tanpa', 'liat', 

'bibir', 'gt', 'wakakak', 'jg', 'lg', 

'males', 'make', 'up', 'jg', 'ga', 

'tahu', 'sih', 'soal', 'tutup', 
'masker'] 

1267 

@pandji yuk sdh saatnya lepas 

masker, muka ganteng gue ketutup 
mulu... bodo amat apa yg diomongin 

mereka berdua 

['yuk', 'sdh', 'saat', 'lepas', 

'masker', 'muka', 'ganteng', 'gue', 
'tutup', 'mulu', 'bodo', 'amat', 'apa', 

'yg', 'diomongin', 'mereka', 'dua'] 
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Lampiran 2 Count vectorizer dataset 

Dokumen Abis Aib Aja Udah Aktivitas Akut Alas Alhamdulilah Alias Allah ⋯ Yuk 

1 0 0 0 1 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

3 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

4 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

5 0 0 1 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

6 0 0 0 2 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

7 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

8 0 0 2 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

9 0 0 0 1 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

10 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

⋮ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ 

1263 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

1264 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

1265 0 0 0 0 1 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

1266 0 1 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

1267 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 1 
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Lampiran 3 Pembobotan dengan TF-IDF 

Dokumen Abis Aib Aja Udah Aktivitas Akut Alas Alhamdulilah Alias Allah ⋯ Yuk 

1 0 0 0 2,44 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

3 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

4 0 0 3,14 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

5 0 1,06 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

6 0 0 0 4,87 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

7 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

8 0 0 6,27 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

9 0 0 0 2,43 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

10 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

⋮ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ 

1263 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

1264 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

1265 0 0 0 0 6,07 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

1266 0 5,25 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 

1267 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 5,95 
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Lampiran 4 Data latih setelah combine sampling  

No Abis Aib Aja Udah Aktivitas Akut Alas Alhamdulilah Alias Allah ⋯ Yuk Sentimen 

1 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Positif 

2 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Negatif 

3 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Negatif 

4 0 0 3,13 0 0 5,44 0 0 0 0 ⋯ 0 Negatif 

5 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Negatif 

6 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Negatif 

7 0 0 3,13 2.43 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Negatif 

8 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Negatif 

9 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Positif 

10 5,95 0 0 0 0 0 5,44 0 0 0 ⋯ 0 Positif 

⋮ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ ⋯ 

1222 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Positif 

1223 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Positif 

1224 0 0 0 0 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Positif 

1225 0 0 0 1.92 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Positif 

1226 0 0 0 0.39 0 0 0 0 0 0 ⋯ 0 Positif 
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Lampiran 5 Nilai akurasi untuk setiap parameter k 

 

 

 

 

 

 

 

 

 
 

 

Nilai k Akurasi 

2 0,60 

3 0,50 

4 0,53 

5 0,48 

6 0,53 

7 0,49 

8 0,52 

9 0,49 

10 0,53 


