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Lampiran 1. Data Penyakit Jantung Iskemik di Pusat Jantung Terpadu RSUP Dr.   

Wahidin Sudirohusodo Makassar 

No. 
Usia 
(𝑥1) 

BB 
(𝑥2) 

IMT 
(𝑥3) 

⋯ 
Hipertensi 

(𝑥8) 
Koltot 
(𝑥9) 

JK
(𝑥10) 

Status 
Penyakit 
Jantung 
Iskemik 

1 44 75 27,5 ⋯ 0 263 1 Jantung 

2 58 65 23,9 
⋯ 

1 129 1 
Non 

Jantung 

3 65 67 23,2 
⋯ 

1 246 1 
Non 

Jantung 

4 47 68 25 
⋯ 

1 185 1 
Non 

Jantung 

5 49 68 24,1 
⋯ 

1 115 1 
Non 

Jantung 

6 71 63 22,3 ⋯ 1 185 1 Jantung 

7 79 67 24,6 ⋯ 0 161 1 Jantung 

8 54 65 21,2 ⋯ 1 211 1 Jantung 

9 62 68 23 ⋯ 1 248 1 Jantung 

10 61 62 22,5 ⋯ 1 95 1 Jantung 

11 77 65 22,5 ⋯ 1 232 1 Jantung 

12 87 61 22,4 ⋯ 1 188 1 Jantung 

13 50 60 20,8 ⋯ 0 188 1 Jantung 

14 47 60 21,3 ⋯ 0 185 1 Jantung 

15 59 58 22,7 ⋯ 1 149 0 Jantung 

16 55 67 23,2 ⋯ 0 185 1 Jantung 

17 45 73 28,5 ⋯ 1 283 1 Jantung 

18 46 80 27,7 ⋯ 1 207 1 Jantung 

19 57 81 31,6 ⋯ 0 220 0 Jantung 

20 66 68 26,6 ⋯ 1 175 0 Jantung 

⋮ ⋮ ⋮ ⋮ ⋱ ⋮ ⋮ ⋮ ⋮ 

222 39 70 26 ⋯ 0 171 1 Jantung 

223 70 75 28,2 ⋯ 1 273 1 Jantung 

224 72 45 18,7 ⋯ 1 139 1 Jantung 

225 62 70 25,7 ⋯ 0 148 0 Jantung 

226 71 45 18,7 ⋯ 0 185 1 Jantung 

227 55 67 24 ⋯ 0 187 1 Jantung 

228 57 55 22,9 ⋯ 0 202 1 Jantung 

229 46 64 24,4 ⋯ 1 419 0 Jantung 

230 45 66 24,2 ⋯ 1 159 1 Jantung 
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Lampiran 2.  Data penyakit jantung iskemik yang distandarisasi 

No. 𝒙𝟏 𝒙𝟐 𝒙𝟑 ⋯ 𝒙𝟔 𝒙𝟕 𝒙𝟗 

1 -1,304 0,968 0,916 ⋯ -1,193 -0,440 1,735 

2 -0,043 -0,026 -0,215 ⋯ -1,172 0,518 -1,254 

3 0,587 0,173 -0,435 ⋯ -0,124 0,721 1,356 

4 -1,033 0,272 0,130 ⋯ 0,635 0,479 -0,005 

5 0,227 -0,026 -0,404 ⋯ 0,197 -0,140 1,155 

6 -0,853 0,272 -0,152 ⋯ 0,124 -0,227 -1,566 

7 1,127 -0,225 -0,718 ⋯ -0,600 0,847 -0,005 

8 1,848 0,173 0,005 ⋯ -0,885 -0,575 -0,540 

9 -0,403 -0,026 -1,063 ⋯ -0,764 0,547 0,575 

10 0,317 0,272 -0,498 ⋯ -0,448 0,344 1,400 

11 0,227 -0,324 -0,655 ⋯ -0,530 0,015 -2,012 

12 1,668 -0,026 -0,655 ⋯ 0,149 0,170 1,044 

13 2,568 -0,423 -0,686 ⋯ 1,954 -0,024 0,062 

14 -0,763 -0,523 -1,189 ⋯ 2,012 -0,575 0,062 

15 -1,033 -0,523 -1,032 ⋯ 0,582 -0,362 -0,005 

16 0,047 -0,721 -0,592 ⋯ -0,505 -0,285 -0,808 

17 -0,313 0,173 -0,435 ⋯ -0,450 0,286 -0,005 

18 -1,214 0,769 1,230 ⋯ 0,090 -0,498 2,181 

19 -1,123 1,464 0,979 ⋯ 0,925 0,112 0,486 

20 -0,133 1,564 2,204 ⋯ -0,721 -1,040 0,776 

⋮ ⋮ ⋮ ⋮ ⋱ ⋮ ⋮ ⋮ 

221 1,127 -0,423 -1,095 ⋯ -0,696 -0,836 -0,317 

222 -1,754 0,471 0,445 ⋯ 1,497 0,634 1,958 

223 1,037 0,968 1,136 ⋯ 0,067 0,092 -1,031 

224 1,217 -2,013 -1,849 ⋯ 0,734 -0,740 -0,830 

225 0,317 0,471 0,350 ⋯ -0,353 -1,020 -0,005 

226 1,127 -2,013 -1,849 ⋯ 0,410 0,131 0,040 

227 -0,313 0,173 -0,184 ⋯ -1,249 -0,556 0,374 

228 -0,133 -1,019 -0,529 ⋯ -1,268 0,373 5,215 

229 -1,123 -0,125 -0,058 ⋯ -0,143 0,315 -0,585 

230 -1,214 0,073 -0,121 ⋯ -0,486 -0,091 1,111 
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Lampiran 3. Data penyakit jantung iskemik yang sudah dilakukan adaptive 

synthetic sampling 

No. 𝒙𝟏 𝒙𝟐 𝒙𝟑 ⋯ 𝒙𝟕 𝒙𝟖 𝒙𝟗 𝒙𝟏𝟎 𝒚 

1 -1,394 -0,026 -0,215 ⋯ -0,614 0 1,512 1 0 

2 0,767 -0,324 -0,561 ⋯ -1,185 1 -1,968 1 0 

3 0,587 0,173 -0,435 ⋯ 0,721 1 1,356 1 0 

4 -1,664 0,471 -0,529 ⋯ -0,488 1 -0,295 1 0 

5 0,137 2,061 3,524 ⋯ -0,943 0 -1,432 0 0 

6 -0,133 -1,019 -1,755 ⋯ -0,749 1 0,887 1 0 

7 -0,853 0,272 -0,152 ⋯ -0,227 1 -1,566 1 0 

8 -0,043 -0,026 -0,215 ⋯ 0,518 1 -1,254 1 0 

9 -1,033 0,272 0,130 ⋯ 0,479 1 -0,005 1 0 

10 -1,033 -0,523 0,130 ⋯ -0,256 1 1,579 0 0 

11 -1,482 0,137 -0,318 ⋯ -0,573 0,327 0,921 1 0 

12 -1,062 0,007 -0,252 ⋯ -0,391 0,167 1,486 1 0 

13 -1,261 -0,013 -0,230 ⋯ -0,525 0,067 1,502 1 0 

14 -1,044 -0,302 -0,643 ⋯ -0,652 0,278 1,339 1 0 

15 -0,481 0,066 -0,317 ⋯ 0,002 0,461 1,440 1 0 

16 -0,975 -0,356 -0,726 ⋯ -0,659 0,332 1,305 1 0 

17 -1,409 0,003 -0,233 ⋯ -0,607 0,058 1,408 1 0 

18 -1,128 0,121 -0,184 ⋯ -0,424 0,492 -0,002 1 0 

19 -1,021 0,012 -0,257 ⋯ -0,362 0,188 1,483 1 0 

20 -1,190 0,086 -0,191 ⋯ -0,468 0,376 0,354 1 0 

⋮ ⋮ ⋮ ⋮ ⋱ ⋮ ⋮ ⋮ ⋮ ⋮ 

427 1,127 -0,423 -1,095 ⋯ -0,836 0 -0,317 1 1 

428 -1,754 0,471 0,445 ⋯ 0,634 1 1,958 1 1 

429 1,037 0,968 1,136 ⋯ 0,092 1 -1,031 1 1 

430 1,217 -2,013 -1,849 ⋯ -0,740 0 -0,830 0 1 

431 0,317 0,471 0,350 ⋯ -1,020 0 -0,005 1 1 

432 1,127 -2,013 -1,849 ⋯ 0,131 0 0,040 1 1 

433 -0,313 0,173 -0,184 ⋯ -0,556 0 0,374 1 1 

434 -0,133 -1,019 -0,529 ⋯ 0,373 1 5,215 0 1 

435 -1,123 -0,125 -0,058 ⋯ 0,315 1 -0,585 1 1 

436 -1,214 0,073 -0,121 ⋯ -0,091 0 1,111 1 1 

 

  



48 
 

 

Lampiran 4. Hasil esmtimasi parameter regresi logistik biner bayesian dengan 
penerapan adaptive synthetic sampling 
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Lampiran 5. Hasil esmtimasi parameter regresi logistik biner bayesian dengan 
penerapan adaptive synthetic sampling yang sudah dilakukan 
perhitungan ulang 
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Lampiran 6. Hasil ketepatan model regresi logistik biner bayesian dengan 
penerapan adaptive synthetic sampling 
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Lampiran 7. Hasil mean squared error regresi logistik biner bayesian dengan 
penerapan adaptive synthetic sampling 
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Lampiran 8. Hasil odds ratio regresi logistik biner bayesian dengan penerapan 
adaptive synthetic sampling 
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