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Lampiran 1 Ketetapan Model Klasifikasi Mesin Vektor Pendukung 
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Lampiran 1 Ketetapan Model Klasifikasi Mesin Vektor Pendukung (Lanjutan) 
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Lampiran 1 Ketetapan Model Klasifikasi Mesin Vektor Pendukung (Lanjutan) 
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Lampiran 1 Ketetapan Model Klasifikasi Mesin Vektor Pendukung (Lanjutan) 
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Lampiran 1 Ketetapan Model Klasifikasi Mesin Vektor Pendukung (Lanjutan) 
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Lampiran 1 Ketetapan Model Klasifikasi Mesin Vektor Pendukung (Lanjutan) 
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Lampiran 2 Ketetapan Klasifikasi Mesin Vektor Pendukung Kernel RBF 

𝐶 𝛾 Akurasi 

1 0.2875 89.87 

0.1 1 57.64 

 0.1 64.29 

 0.001 82.65 

 0.0001 57.64 

1 1 61.83 

 0.1 85.35 

 0.001 86.69 

 0.0001 82.66 

10 1 61.83 

 0.1 85.74 

 0.001 88.59 

 0.0001 86.3 

100 1 61.83 

 0.1 85.74 

 0.001 88.2 

 0.0001 88.36 

1000 1 61.83 

 0.1 85.74 

 0.001 87.57 

 0.0001 87.49 
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Lampiran 3 Ketetapan Parameter Pada Pemodelan Topik LDA Sentimen Positif 

𝛼 𝛽 
Jumlah 

Topik 
Coherence 

Kenaikan Nilai 

Coherence 

0.1 0.1 5 0.44375 0.08826 

 0.01 17 0.39846 0.03648 

 0.001 8 0.39593 0.05577 

0.01 0.1 5 0.42883 0.07303 

 0.01 17 0.39737 0.05529 

 0.001 8 0.40134 0.04467 

0.001 0.1 5 0.42327 0.06747 

 0.01 8 0.39987 0.04320 

 0.001 17 0.38513 0.04880 
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Lampiran 4 Ketetapan Parameter Pada Pemodelan Topik LDA Sentimen Negatif 

𝛼 𝛽 
Jumlah 

Topik 
Coherence 

Kenaikan Nilai 

Coherence 

0.1 0.1 5 0.38062 0.09092 

 0.01 14 0.42701 0.05481 

 0.001 5 0.38657 0.05156 

0.01 0.1 5 0.37304 0.09661 

 0.01 14 0.39859 0.05671 

 0.001 5 0.36818 0.05929 

0.001 0.1 5 0.37326 0.08644 

 0.01 14 0.39683 0.05359 

 0.001 14 0.39678 0.05141 

 

 

 

 


