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LAMPIRAN 

1. Contoh frame yang terpilih untuk proses training 

 
Frame cabai merah besar belum matang 

 

Frame cabai merah besar setengah matang 
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Frame cabai merah besar matang 

 

Frame cabai merah besar busuk 
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2. Nilai dari fitur �̅��̅��̅� dan pelabelan kelas untuk data training 

No File name mean_r mean_g mean_b Class 

1 Belum Matang1.jpg 27.487 34.922 28.746 1 

2 Belum Matang2.jpg 27.161 35.029 28.906 1 

3 Belum Matang3.jpg 27.28 34.962 28.944 1 

4 Belum Matang4.jpg 27.503 37.779 30.453 1 

5 Belum Matang5.jpg 27.334 37.646 30.248 1 

6 Belum Matang6.jpg 27.57 37.664 30.284 1 

7 Belum Matang7.jpg 28.287 37.968 30.982 1 

8 Belum Matang8.jpg 28.17 37.648 30.395 1 

9 Belum Matang9.jpg 28.414 37.555 30.493 1 

10 Belum Matang10.jpg 27.41 36.152 29.13 1 

11 Belum Matang11.jpg 26.847 35.819 28.583 1 

12 Belum Matang12.jpg 26.831 35.633 28.411 1 

13 Belum Matang13.jpg 30.11 41.127 32.142 1 

14 Belum Matang14.jpg 29.784 40.971 31.917 1 

15 Belum Matang15.jpg 29.635 40.86 32.015 1 

16 Belum Matang16.jpg 26.47 37.107 29.691 1 

17 Belum Matang17.jpg 26.692 37.02 30.112 1 

18 Belum Matang18.jpg 28.078 37.188 30.223 1 

19 Belum Matang19.jpg 26.702 36.349 30.251 1 

20 Belum Matang20.jpg 26.46 36.039 29.534 1 

21 Belum Matang21.jpg 26.383 36.064 29.563 1 

22 Belum Matang22.jpg 29.218 41.489 33.458 1 

23 Belum Matang23.jpg 29.056 41.256 33.229 1 

24 Belum Matang24.jpg 28.372 41.088 32.941 1 

25 Belum Matang25.jpg 29.907 40.014 32.674 1 

26 Belum Matang26.jpg 29.849 39.729 32.014 1 

27 Belum Matang27.jpg 29.252 39.204 31.663 1 

28 Belum Matang28.jpg 29.057 40.633 32.803 1 

29 Belum Matang29.jpg 29.456 40.756 32.79 1 

30 Belum Matang30.jpg 29.489 40.631 32.702 1 

31 Belum Matang31.jpg 28.404 36.188 29.247 1 

32 Belum Matang32.jpg 27.954 35.712 28.542 1 

33 Belum Matang33.jpg 27.177 34.967 27.915 1 

34 Belum Matang34.jpg 29.152 38.906 31.217 1 

35 Belum Matang35.jpg 29.053 38.899 30.952 1 

36 Setengah Matang1.jpg 19.243 33.713 122.111 2 

37 Setengah Matang2.jpg 19.097 33.596 121.328 2 

38 Setengah Matang3.jpg 19.039 33.313 120.436 2 
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No File name mean_r mean_g mean_b Class 

39 Setengah Matang4.jpg 20.347 32.254 125.123 2 

40 Setengah Matang5.jpg 20.56 32.356 124.402 2 

41 Setengah Matang6.jpg 21.041 32.559 123.864 2 

42 Setengah Matang7.jpg 21.115 35.235 133.278 2 

43 Setengah Matang8.jpg 21.298 35.376 133.498 2 

44 Setengah Matang9.jpg 21.173 35.235 132.928 2 

45 Setengah Matang10.jpg 19.476 33.515 135.668 2 

46 Setengah Matang11.jpg 19.967 33.626 135.987 2 

47 Setengah Matang12.jpg 20.159 33.813 135.088 2 

48 Setengah Matang13.jpg 18.159 35.675 138.362 2 

49 Setengah Matang14.jpg 18.242 35.635 138.493 2 

50 Setengah Matang15.jpg 18.974 35.838 138.428 2 

51 Setengah Matang16.jpg 19.326 32.717 129.962 2 

52 Setengah Matang17.jpg 19.014 32.554 129.173 2 

53 Setengah Matang18.jpg 18.872 32.335 128.574 2 

54 Setengah Matang19.jpg 21.568 32.633 123.069 2 

55 Setengah Matang20.jpg 20.782 31.932 122.2 2 

56 Setengah Matang21.jpg 20.193 31.614 120.91 2 

57 Setengah Matang22.jpg 20.234 32.646 129.963 2 

58 Setengah Matang23.jpg 19.207 32.227 130.099 2 

59 Setengah Matang24.jpg 18.922 32.156 129.851 2 

60 Setengah Matang25.jpg 18.616 32.121 126.766 2 

61 Setengah Matang26.jpg 18.488 31.795 124.409 2 

62 Setengah Matang27.jpg 18.634 31.486 123.091 2 

63 Setengah Matang28.jpg 19.79 33.141 128.205 2 

64 Setengah Matang29.jpg 20.088 33.213 128.264 2 

65 Setengah Matang30.jpg 20.86 33.499 127.521 2 

66 Setengah Matang31.jpg 21.389 34.943 130.604 2 

67 Setengah Matang32.jpg 21.419 35.089 130.6 2 

68 Setengah Matang33.jpg 21.747 35.513 129.423 2 

69 Setengah Matang34.jpg 22.557 32.879 125.727 2 

70 Setengah Matang35.jpg 22.136 32.738 125.797 2 

71 Matang1.jpg 22.777 26.621 82.857 3 

72 Matang2.jpg 22.23 26.009 82.386 3 

73 Matang3.jpg 21.823 25.432 81.314 3 

74 Matang4.jpg 22.544 25.338 86.954 3 

75 Matang5.jpg 22.175 25.111 86.449 3 

76 Matang6.jpg 21.862 25.078 86.143 3 

77 Matang7.jpg 22.226 25.681 86.999 3 

78 Matang8.jpg 21.798 25.559 87.16 3 
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No File name mean_r mean_g mean_b Class 

79 Matang9.jpg 22.211 25.394 86.937 3 

80 Matang10.jpg 21.891 25.437 86.549 3 

81 Matang11.jpg 21.505 24.895 86.292 3 

82 Matang12.jpg 21.109 24.564 86.258 3 

83 Matang13.jpg 22.857 25.523 81.874 3 

84 Matang14.jpg 22.858 25.501 81.572 3 

85 Matang15.jpg 22.897 25.533 80.853 3 

86 Matang16.jpg 24.131 27.377 91.113 3 

87 Matang17.jpg 23.731 27.797 91.131 3 

88 Matang18.jpg 23.604 27.363 91.319 3 

89 Matang19.jpg 24.663 27.248 89.59 3 

90 Matang20.jpg 24.7 27.301 89.305 3 

91 Matang21.jpg 24.431 27.471 89.069 3 

92 Matang22.jpg 21.29 25.104 78.836 3 

93 Matang23.jpg 20.502 24.06 78.01 3 

94 Matang24.jpg 20.564 24.292 77.795 3 

95 Matang25.jpg 22.383 25.854 83.711 3 

96 Matang26.jpg 21.791 25.42 82.341 3 

97 Matang27.jpg 21.991 25.392 81.848 3 

98 Matang28.jpg 22.968 26.586 91.763 3 

99 Matang29.jpg 22.74 26.169 91.895 3 

100 Matang30.jpg 23.098 26.234 92.509 3 

101 Matang31.jpg 20.476 26.166 96.415 3 

102 Matang32.jpg 20.369 25.669 96.81 3 

103 Matang33.jpg 19.885 25.71 96.745 3 

104 Matang34.jpg 23.923 28.252 94.019 3 

105 Matang35.jpg 24.231 27.965 93.584 3 

106 Busuk1.jpg 19.161 26.076 76.416 4 

107 Busuk2.jpg 19.567 26.208 76.194 4 

108 Busuk3.jpg 20.06 26.321 75.743 4 

109 Busuk4.jpg 19.742 25.575 70.372 4 

110 Busuk5.jpg 19.493 25.402 69.615 4 

111 Busuk6.jpg 19.639 25.419 68.802 4 

112 Busuk16.jpg 20.293 30.069 90.501 4 

113 Busuk17.jpg 20.359 29.627 89.585 4 

114 Busuk18.jpg 20.05 29.641 88.691 4 

115 Busuk22.jpg 22.649 29.968 75.677 4 

116 Busuk23.jpg 22.586 28.928 83.914 4 

117 Busuk24.jpg 22.548 29.485 78.066 4 

118 Busuk28.jpg 20.345 29.28 86.388 4 
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No File name mean_r mean_g mean_b Class 

119 Busuk29.jpg 20.366 29.019 86.018 4 

120 Busuk30.jpg 20.163 28.945 85.331 4 

121 Busuk31.jpg 20.07 29.579 68.756 4 

122 Busuk32.jpg 19.51 29.143 68.484 4 

123 Busuk33.jpg 19.144 28.67 67.444 4 

124 Busuk34.jpg 18.569 27.506 88.364 4 

125 Busuk35.jpg 18.439 27.159 87.687 4 

126 Busuk36.jpg 18.476 27.217 86.9 4 

127 Busuk37.jpg 20.463 29.436 84.784 4 

128 Busuk38.jpg 20.093 29.086 83.773 4 

129 Busuk39.jpg 20.3 29.066 83.242 4 

130 Busuk49.jpg 21.49 32.194 93.693 4 

131 Busuk50.jpg 20.795 31.789 93.202 4 

132 Busuk51.jpg 20.819 31.567 93.224 4 

133 Busuk52.jpg 19.308 28.183 95.891 4 

134 Busuk53.jpg 19.251 28.088 95.537 4 

135 Busuk54.jpg 19.551 28.211 95.404 4 

136 Busuk55.jpg 20.779 30.745 93.656 4 

137 Busuk56.jpg 20.876 30.647 93.247 4 

138 Busuk57.jpg 20.565 30.337 92.905 4 

139 Busuk58.jpg 21.41 29.808 69.813 4 

140 Busuk59.jpg 21.412 29.645 69.562 4 
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3. Contoh Source Code 

 

 

 

  

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

     

 

# Menggunakan library 
import os 
import cv2 
import numpy as np 
import pandas as pd 
from matplotlib import pyplot as plt 
%matplotlib inline 
 
# Membuat fungsi menghitung nilai rata2 rgb (Ekstraksi Fitur) 
def get_mean_rgb(hasilcrop, mask2): 
    # inisialisasi variabel 
    mean_red = 0 
    mean_green = 0 
    mean_blue = 0 
 
    #total pixel berwarna putih 
    total = 0 
     
    # Mengambil nilai dari gambar 3 channel dan menjumlahkannya 
    for i in range(len(hasilcrop)): 
        for j in range(len(hasilcrop[0])): 
            if mask2[i][j] == 255: 
                total = total + 1 
                mean_red = mean_red + hasilcrop[i][j][0] 
                mean_green = mean_green + hasilcrop[i][j][1] 
                mean_blue = mean_blue + hasilcrop[i][j][2] 
    # Hasil dari jumlah dibagi dengan total dari masing2 channel 
    if total > 0: 
        mean_red = round((mean_red / total),3) 
        mean_green = round((mean_green / total),3) 
        mean_blue = round((mean_blue / total),3) 
     
    return [mean_red, mean_green, mean_blue] 
    #total pixel berwarna putih 
    total = 0 
     

# Mengambil nilai dari gambar 3 channel dan menjumlahkannya 
    for i in range(len(hasilcrop)): 
        for j in range(len(hasilcrop[0])): 
            if mask2[i][j] == 255: 
                total = total + 1 
                mean_red = mean_red + hasilcrop[i][j][0] 
                mean_green = mean_green + hasilcrop[i][j][1] 
                mean_blue = mean_blue + hasilcrop[i][j][2] 
    # Hasil dari jumlah dibagi dengan total dari masing2 channel 
    if total > 0: 
        mean_red = round((mean_red / total),3) 
        mean_green = round((mean_green / total),3) 
        mean_blue = round((mean_blue / total),3) 
     
    return [mean_red, mean_green, mean_blue] 
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Source Code : Ekstraksi Fitur 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

# Membuat fungsi untuk deteksi berdasarkan fitur warna 
def deteksiwarna(frame): 
    # Untuk memgaburkan gambar menggunakan GaussianBlur 
    blurred = cv2.GaussianBlur(frame, (3, 3), 0) 
     
    # Mengonversi dari gambar BGR ke HSV 
    hsv = cv2.cvtColor(blurred, cv2.COLOR_BGR2HSV) 
     
    # Membuat ambang batas warna yang akan dideteksi 
    thresh1 = cv2.inRange(hsv, (0,0,0), (179, 255, 60)) 
    #warna merah 
    thresh2 = cv2.inRange(hsv, (0,159,0), (179, 255, 255)) 
    # Menggabungkan kedua ambang batas 
    mask = cv2.bitwise_or(thresh1, thresh2) 
 
    return mask 

# Membuat fungsi untuk dataset 
def create_dataset(): 
    # Mengambil data gambar dari tiap folder kelas 
    folders = ['Belum Matang','Setengah Matang', 'Matang', 'Busuk'] 
    # Membuat variabel kolom untuk dataset 
    names = ['filename','mean_r','mean_g','mean_b','Class']     
    # Membuat dataframe berdasarkan nama kolom yang dibuat 
    df = pd.DataFrame([], columns=names) 
    for folder in folders: 
        # Memanggil data gambar berdasarkan path 
        path = 'E:/KULIAH/BISMILLAH/GOGOGO/New Dataset/Training/' + 
folder 

# Melakukan arah list berdasarkan path 
        files = os.listdir(path) 
#        os.makedirs(path) 
        # Mengambil setiap gambar 

   for file in files: 
            imgpath = path + '/' + file 
            # Membaca gambar 
            main_img = cv2.imread(imgpath) 
            # Mengubah ukuran gambar  
            img1 = cv2.resize(main_img, (960,540)) 
             
            # Mengatur pencahayaan dari gambar 
            alpha = 1.1 # Contrast control (1.0-3.0) 
            beta = 0 # Brightness control (0-100) 
             
            # Mengonversi skala pencahayaan dari gambar 
            img1 = cv2.convertScaleAbs(img1, alpha=alpha, beta=beta) 
   

# Memanggil fungsi deteksi warna 
            detect = deteksiwarna(img1) 

# Inisialisasi kernel 
            kernel = np.array((15,15)) 
            # Morfologi gambar 
            oke = cv2.erode(detect, kernel, iterations=4) 
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            areaArray = [] 
            # Mencari kontur 
            contours, _ = cv2.findContours(oke, cv2.RETR_EXTERNAL, 
cv2.CHAIN_APPROX_SIMPLE) 
             
            im = np.copy(img1) 
            for n, mask in enumerate(contours): 
                # Kontur area 
                area = cv2.contourArea(mask) 
                # Menyimpan area kontur di areaArray 
                areaArray.append(area) 
                # Mencari area kontur terbesar 
                areaLargest1 = np.argmax(areaArray) 
                areaLargestMax1 = max(areaArray) 
                areaLargestCnt1 = contours[areaLargest1] 
                 
                # Melakukan boundingRect 
                x, y, w, h = cv2.boundingRect(areaLargestCnt1) 
                 
                # Membatasi titik y yang akan diambil 
                if y > 5 and y < 300: 
                    # Kondisi luas terbesar diatas 1000 
                    if areaLargestMax1 > 1000 : 
                        # Melakukan boundingbox 
                        boundingbox = cv2.rectangle(im, (x - 1, y - 
1), (x + w, y + h), (0, 255, 255), 1) 
   #cv2.imshow("nom_" + listfile[i], boundingbox) 
             # Melakukan pemotongan dari objek yang diteksi 
disesuaikan dengan masknya 
             hasilcrop = im[y: y + h, x:x + w] 
             mask2 = oke[y: y + h, x:x + w] 
             
             lower = 0 
             upper = 0 
             fold = 0 
             
             # Mengubah dari nama folder menjadi angka 
             if folder == 'Busuk': 
                fold = 4 

elif folder == 'Matang': 
                fold = 3 
             elif folder == 'Setengah Matang': 
     fold = 2 
             else: 
                fold = 1 

      # Menghitung rata2 rgb dari fungsi yang telah dibuat 
             mean_rgb = get_mean_rgb(hasilcrop, mask2) 
            # Membuat dataset berdasarkan variabel kolom 
            vector = [file] + mean_rgb + [fold]  
            df_temp = pd.DataFrame([vector],columns=names) 
            df = df.append(df_temp)   
         
    return df 
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Source Code: Training 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

             
# Memanggil fungsi create_dataset 
dataset = create_dataset() 
 
dataset.to_csv("Training_versi2.csv", index=False, 
index_label=False, mode='a') 

# Library 
# Untuk mengolah data  
import pandas as pd 
import numpy as np 
from sklearn.model_selection import train_test_split 
 
# Untuk mengimport SVM 
from sklearn import svm 
 
# Untuk digunakan pada SVM dengan parameter tuning  
from sklearn.model_selection import GridSearchCV 
# Standarisasi dengan metode StandardScaler 
from sklearn.preprocessing import StandardScaler 
 
from sklearn.decomposition import PCA 
# Untuk memanggil metrik akurasi 
from sklearn import metrics 
# Untuk visualisasi data 
import seaborn as sns 
import matplotlib.pyplot as plt 
 
# Menyimpan model yang akan digunakan untuk testing 
from joblib import dump, load 
 
# Menghitung nilai akurasi untuk model 
from sklearn.metrics import accuracy_score 
from sklearn.metrics import classification_report, confusion_matrix 

# Menyimpan fitur atribut ke dalam variabel X_train 
X = df_train.drop(labels = ['filename','Class'],axis = 1)  
# Menyimpan class (label) pada y_train 
y = df_train['Class'] 
 
# Hyperparameter yang akan di tuning 
parameters = [{'kernel':['rbf'], 
              'gamma': [1e-5,1e-4,1e-3,0.01,0.1,0.2,0.5], 
              'C':[1e-3,0.01,0.1,1,10,100]} 
             ] 
 
# Menggunakan Gridsearch dengan memanggil class SVC 
param_grid = GridSearchCV(svm.SVC(),parameters,cv=5) 
#melakukan training pada objek dan label 
param_grid.fit(X_train, y_train) 
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Source Code: Testing 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

   

def klasifikasi(hasil, roi, x, y): 
    if(hasil[0] == 1): 
        label = cv2.putText(roi, "BM", (x , y - 10), 
cv2.FONT_HERSHEY_COMPLEX, 1, (255, 255, 0),2) 
    elif (hasil[0] == 2): 
        label = cv2.putText(roi, "SM", (x, y - 10), 
cv2.FONT_HERSHEY_COMPLEX, 1, (255, 255, 0), 2) 
    elif (hasil[0] == 3): 
        label = cv2.putText(roi, "M", (x, y - 10), 
cv2.FONT_HERSHEY_COMPLEX, 1,(255, 255, 0), 2) 
    else : 
        label = cv2.putText(roi, "B", (x, y - 10), 
cv2.FONT_HERSHEY_COMPLEX, 1, (255, 255, 0),2) 

# Hasil hyperparameter tuning dengan skor terbaik yang di dapatkan 
print(f"Best parameter {param_grid.best_params_} with score 
{param_grid.best_score_}") 
 
# Menampilkan hasil dari model SVM berdasarkan Hyper Parameter 
Tuning 
means = param_grid.cv_results_['mean_test_score'] 
stds = param_grid.cv_results_['std_test_score'] 
for mean, std, params in zip(means, stds, 
param_grid.cv_results_['params']): 
    print('%0.3f (+/-%0.03f) for %r' % (mean, std * 2, params)) 
 
# Melakukan prediksi pada data testing 
y_pred1 = param_grid.predict(X_test) 
print('hasil prediksi train dari best_param : ', 
metrics.accuracy_score(y_test, y_pred1)) 
 
# Menampilkan hasil klasifikasi 
print(metrics.classification_report(y_test, y_pred1)) 
 
accuracy1 = metrics.accuracy_score(y_test, y_pred1) 
 
conf1= confusion_matrix(y_test, y_pred1) 
 
model1 = svm.SVC(decision_function_shape='ovr', C= 100, gamma = 0.2, 
kernel = 'rbf') 
model1.fit(X_train, y_train) 
 
from sklearn.multiclass import OneVsRestClassifier 
 
clf_2 = OneVsRestClassifier(svm.SVC(C= 100, gamma = 0.2, kernel = 
'rbf')) 
clf_2.fit(X_train, y_train)                        
# Melakukan prediksi pada data testing 
y_pred3 = clf_2.predict(X_test)                           
metrics.accuracy_score(y_test, y_pred3)   
 
# Menyimpan nama model yang akan digunakan 
filename = 'Svm_ova_v1.sav' 
dump(clf_2, open(filename, 'wb'))  
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from sklearn.svm import SVC 
from joblib import dump, load 
from sklearn.metrics import accuracy_score 
from sklearn.preprocessing import StandardScaler 
 
# Memuat file train 
df = pd.read_csv('E:/KULIAH/TUGAS AKHIR/VERSI2/Training_versi2.csv') 
 
# Memisahkan label dan target dari dataset 
X = df.drop(['filename','Class'], axis=1) 
y = df['Class'] 
 
# Menggunakan Fungsi StandarScaler 
sc_X = StandardScaler() 
 
# Train data label (x) 
X_train = sc_X.fit_transform(X) 
 
# Load Model 
svm_model = open('E:/KULIAH/TUGAS AKHIR/OVA/Svm_ova_v1.sav','rb') 
svm_from_joblib = load(svm_model) 
 
#Memprediksi label training 
y_pred = svm_from_joblib.predict(X_train) 
accuracy=accuracy_score(y,y_pred) 
print("Akurasi training:" ,round(accuracy,3)) 
 
count = 0 
counts = 0 
video_capture = cv2.VideoCapture('E:/KULIAH/BISMILLAH/GOGOGO/VIDEO 
BARU/testCampur1.mp4') 
 
if (video_capture.isOpened() == False):  
    print("Error reading video file") 
 
frame_width = int(video_capture.get(3)/2) 
frame_height = int(video_capture.get(4)/2) 
    
size = (frame_width, frame_height) 
 
# result = cv2.VideoWriter('HASIL.avi',  
#                          cv2.VideoWriter_fourcc(*'MJPG'), 
#                          15.0, size) 
 
while True: 
    ret, frame = video_capture.read() 
    if ret: 
        height, weight, _ = frame.shape 
   ratio = 0.5 
   frame = cv2.resize(frame, (0, 0), None, ratio, ratio) 
   alpha = 1.2 #Contrast control (1.0-3.0) 
   beta  = 0 # Brightness control (0-100) 

 frame = cv2.convertScaleAbs(frame, alpha=alpha, beta=beta) 
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        x1= 220 
        y1= 0 
 
        x2= 730 
        y2= 540 
 
        roi = frame[y1:y2, x1:x2] 
 
        detect = warnaHsv(roi) 
        gray =cv2.cvtColor(roi, cv2.COLOR_BGR2GRAY) 
        dst = cv2.Canny(gray, 20, 50, None, 3) 
        dst = 255-dst 
        oke = cv2.bitwise_and(dst,detect) 
        kernel = np.array((20,20)) 
        oke = cv2.erode(oke, kernel, iterations=7) 

  cnts= cv2.findContours(oke.copy(), cv2.RETR_TREE, 
cv2.CHAIN_APPROX_SIMPLE) 

        cnts = imutils.grab_contours(cnts) 
 
        threshold_min_area = 1000 
        threshold_max_area = 13500 
 
        n = len(cnts) 
        hasilcrop2 = [] 
        mask3 = [] 
 
        for i in range(n): 
            c = cnts[i] 
            x, y, w, h = cv2.boundingRect(c) 
  if w < 57.5 or h < 50 : 
                continue 
 
         if y in range(120,270): 
                mask1 = np.zeros((roi.shape[0],roi.shape[1])) # buat 
backgroud hitam 
                mask1.fill(0) 
 
                #Menggambar kontur 
                cv2.drawContours(mask1, [c], -1, (255, 255, 255), 1) 
 

   masks = cv2.fillPoly(mask1, [c], [255,255,255]) 
                masks = np.uint8(masks) 
                area = cv2.contourArea(c) 
                if area > threshold_min_area and area < 
threshold_max_area: 

cv2.rectangle(roi, (x ,y ), (x + w, y + h), (0, 
255, 0), 1) #[1] 

                    hasilcrop = roi[y: y + h, x:x + w] 
                    mask2 = masks[y: y + h, x:x + w] 
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               else: 

if h > 360: 
                        h = int(h/2) 
                        cv2.rectangle(roi, (x , y ), (x + w, y + h), 
(255, 0, 255), 1) #[2]  
                        cv2.rectangle(roi, (x, y + h + 3), (x + w , 
y + h + h), (255, 0, 255), 1) #[5] 
                        hasilcrop = roi[y: y + h, x:x + w] 
                        mask2 = masks[y: y + h, x:x + w] 
                        hasilcrop2 = roi[y + h: y + h + h, x: x + w] 
                        mask3 = masks[y + h: y + h + h, x: x + w] 
                    else: 
                        break 
     

mean_rgb1 = get_mean_rgb(hasilcrop2,mask3)  
                    y_test1 = sc_X.transform(np.array([mean_rgb1])) 
                    y_hasil1 = svm_from_joblib.predict(y_test1)  
                    klasifikasi1(y_hasil1, roi, x, y+w) #[3] 
                 
                mean_rgb = get_mean_rgb(hasilcrop,mask2) 
                y_test = sc_X.transform(np.array([mean_rgb])) 
                y_hasil = svm_from_joblib.predict(y_test) 
                klasifikasi(y_hasil, roi, x, y) #[4] 
 

  # result.write(frame) 
        cv2.imshow('Video', frame) 
        cv2.imshow('ROI', roi) 
        cv2.imshow('Mask', oke) 
         
        if cv2.waitKey(20) & 0xFF == ord('q'): 
            break 
    else: 
        break 
# result.release()       
video_capture.release() 
cv2.destroyAllWindows() 
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